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RESUMO

COSTA, Arielly Tomazia. Analise do padrao de distribuicio espacial das Pessoas com
Deficiéncia (PCDs) no municipio de Sao Paulo/SP em 2010. 2024. 59 f. Trabalho de
Graduacgdo Individual (TGI) — Faculdade de Filosofia, Letras e Ciéncias Humanas, Universidade

de Sao Paulo, Sao Paulo, 2024.

Este estudo realizou uma analise do padrao de distribuicao espacial e racial dos indicadores
referentes aos tipos de deficiéncias — fisica, mental, visual e auditiva — entre brancos e nao
brancos nas areas de ponderacdo do municipio de Sao Paulo em 2010. Ap6s o mapeamento do
perfil racial e econdmico das pessoas com deficiéncia, utilizando os dados do Censo 2010 do
IBGE com os pacotes do software R, foi aplicado o método estatistico de Moran Local. Pautado
na hipotese de que exista um padrdo marcado de distribui¢do, foi avaliado e identificado quais
sdo os padroes de distribui¢dao, concentracdo ou dispersdo espacial que muitas vezes nao sao
percebidos nas analises estatisticas convencionais. A relevancia deste estudo reside em sua
capacidade de oferecer uma base quantitativa solida, fundamentada em dados, estatistica
descritiva e mapeamento espacial. Foi identificado que os padrdes de desigualdade racial entre as
regides de Sdo Paulo persistem mesmo entre pessoas com a mesma deficiéncia. A analise
revelou que a distribuicdo esta mais relacionada a renda do que a deficiéncia, com a varidvel cor
sendo distribuida de forma que os considerados brancos tendem a se concentrar em areas de
maior renda e ndo-brancos em areas de menor renda. Diante disso, este estudo contribui para
uma visdo detalhada que possa auxiliar a formulacdo de politicas publicas municipais e
promover o direito a todos os espagos da cidade para as pessoas com deficiéncia.

Palavras-chave: Distribuicao espacial. Deficiéncia. Mapeamento Espacial. Concentragao

espacial.



ABSTRACT

COSTA, Arielly Tomazia. Analysis of the spatial distribution pattern of People with
Disabilitiesin Sao Paulo/SP in 2010. 2024. 59 f. Trabalho de Graduacao Individual (TGI) —
Faculdade de Filosofia, Letras e Ciéncias Humanas, Universidade de Sdo Paulo, Sdo Paulo,

2024.

This study conducted an analysis of the spatial and racial distribution patterns of indicators
related to types of disabilities — physical, mental, visual, and auditory — among whites and
non-whites in the weighting areas of the municipality of Sdo Paulo in 2010. After mapping the
racial and economic profile of people with disabilities using data from the 2010 Census of IBGE
with R software packages, the Local Moran statistical method was applied. Based on the
hypothesis that there is a marked distribution pattern, the study evaluated and identified the
patterns of distribution, concentration, or spatial dispersion that are often not perceived in
conventional statistical analyses. The relevance of this study lies in its ability to provide a solid
quantitative basis, grounded in data, descriptive statistics, and spatial mapping. It was identified
that the patterns of racial inequality among the regions of Sao Paulo persist even among people
with the same disability. The analysis revealed that the distribution is more related to income
than to disability, with the variable of color being distributed in such a way that whites tend to
concentrate in higher-income areas and non-whites in lower-income areas. Therefore, this study
contributes to a detailed perspective that can aid in the formulation of municipal public policies
and promote the right to all city spaces for people with disabilities.



Keywords: Spatial distribution. Disability.Spatial mapping.Spatial concentration
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1. INTRODUCAO

A condi¢ao de pessoa com deficiéncia (PCD) traz consigo uma série de aspectos que
impactam o dia a dia do cidaddo, incluindo atividades didrias, moradia e sensacdo de
pertencimento urbano. De acordo com o Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica (IBGE),
com base nos dados do ultimo Censo Demografico de 2010, o Brasil contava com mais de 45
milhdes de pessoas com alguma forma de deficiéncia. Isso € ilustrado pela representacdo da
Comissao Nacional de Classificagdo do IBGE, que contrasta as classificacdes das deficiéncias

com a populacao total do Brasil at¢ 0 momento da pesquisa.

%¢ o Brasil tivesse 100 pessoas, seriamos... \
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Figura 1: Grafico de deficiéncias no Brasil até 2010. Fonte: Comissdo Nacional de Classificagao,

adaptado do Censo Demografico IBGE (2010).

Por outro lado, é importante destacar que até o ano de 2010, a cidade de Sao Paulo
contava com pouco mais de 11 milhdes de habitantes, de acordo com o mesmo Censo. Deste
modo, nota-se que ¢ significativo a quantidade de individuos que estdo morando
permanentemente na cidade de S3o Paulo. Tais pessoas usufruem das habitagdes, dos servigos de
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indiscutivel que Sao Paulo apresenta-se como uma cidade cosmopolita, dentro de um espago em
que habitam individuos heterogéneos que experienciam o espaco de formas distintas.

Concomitantemente a isto, deve-se compreender que para fins de andlise espacial, ¢
intrinseco que haja uma contextualizacdo do grupo investigado e suas relacdes com os espagos
regionais de moradia da cidade. Assim como explicita em seus escritos, para Hall (1966), parte
ou quase tudo que o homem €, pressupde de sua experiéncia no espago, o sentimento do espago
resulta da sintese de numerosos dados sensoriais, de ordem visual, auditiva, cinestésica, olfativa
e térmica. Desta forma, pode-se afirmar que as pessoas com deficiéncia, como todos os grupos
sociais, possuem uma estrutura corporal propria situada em um tempo e em um espago. Como
também, tais individuos poderdo vir a organizar seus espagos de moradia de acordo com suas
maneiras de habitar. Segundo Norberg-Schulz (1981), o lugar revela-se como a manifestacao
completa do ato de habitar do homem, neste local, o individuo ¢ capaz de criar sua identidade a
partir do sentido de pertencimento que este local atribui. Todavia, 0 modo como interagem com o
plano espacial reflete sua psico-sociabilidade em distintos graus e seus acessos sdo configurados
por um corpo em movimento dentro de um contexto socioecondmico e historico demarcado que
propicia o desenvolvimento de suas identidades dentro da cidade.

Vale considerar que a comunidade de pessoas com deficiéncia, considerados populagao
residente permanente na cidade de Sao Paulo, até o presente momento desta pesquisa, ndo possui
uma demarcacdo bem estruturada do seu padrdo de distribui¢do socioespacial, que podem se
obter informacdes claras, no que diz respeito a cor/raca e rendimento mensal.

Além disto, como caracteriza Lindo (2011), uma cartografica adequada, pode ser capaz de
fornecer ricas informacdes que auxiliam no enfrentamento as dificuldades, na diminui¢ao dos
conflitos politicos/culturais, na promocdo da aproximacdo de pessoas, observabilidade de
problemas ambientais, como também promover solugdes ao prever um planejamento urbano bem
estruturado para as regioes. Partindo deste ponto, tais dados, representacdes e cartograficamente
se desenvolvidos adequadamente, pode proporcionar a esta populagdo a garantia de dimensao
quantitativa propiciando visibilidade para atuacdo de a¢des em politicas publicas que colaborem
na busca por direitos e melhorias assertivas que auxiliem no cotidiano da pessoa com deficiéncia.
Através dos dados do IBGE, ¢ possivel extrair informagdes que trazem consigo uma realidade
mapedvel, que busca proporcionar insumos que sugiram melhorias e aperfeicoamento em

politicas publicas de habitacdo que promovam qualidade de vida a estes individuos.



Este estudo ¢ motivado pela necessidade premente de compreender a situagdo atual da
populacdo com deficiéncia em Sdo Paulo, utilizando os dados do Censo 2010 do IBGE. A andlise
espacial desses dados ¢ essencial para revelar as complexas dindmicas sociais, econdmicas,
geograficas e étnicas que impactam diretamente esse grupo. Ao mapear o perfil racial e
economico dos individuos com deficiéncia, busca-se identificar padrdes de distribuicdo e
exclusdo que muitas vezes passam despercebidos nas andlises estatisticas convencionais. A
relevancia deste estudo reside em sua capacidade de oferecer uma base quantitativa soélida,
fundamentada em dados, estatistica descritiva e mapeamento espacial. Justifica-se a partir do
objetivo de proporcionar uma visao detalhada que possa orientar a formulagao de politicas
publicas regionais e promover a acessibilidade para as pessoas com deficiéncia. Esta abordagem
ndo apenas evidencia as barreiras de pertencimento aos espagos fisicos enfrentados por esse
grupo, mas também reconhece as desigualdades socio-politicas que causam agravamento de suas
dificuldades.

Além disso, a integracdo dos dados raciais e econdmicos no estudo proporciona uma
visdo mais abrangente e interseccional do perfil de distribuigdo das pessoas com deficiéncia a fim
de compreender os desafios enfrentados pela populacdo com deficiéncia que sdo acometidas por
outras desigualdades como a racial. A importancia de compreender como fatores como raga e
renda interagem com acesso ao espago e os locais de moradia ¢ fundamental para a criagdo de
politicas publicas que realmente atendam as necessidades de todos os cidaddos. Portanto, este
trabalho nao apenas contribui para o conhecimento académico, mas também tem um impacto
direto e pratico na vida das pessoas com deficiéncia, no qual pode-se servir de insumo para

futuros planos diretores.

1.1. Hipoétese

Sob a mesma linha de raciocinio, no tocante aos PCDs, leva-se em consideragdo a
heterogeneidade do espaco da cidade de Sao Paulo, pode-se hipotetizar que haja um padrao entre
os percentuais de pessoas com deficiéncia distribuidos espacialmente, suas regides e areas de
ponderagdo, seja em termos de maior concentragdo, menor ou dispersdo, que dialogue
diretamente ou inversamente com os percentuais de corpos deficientes brancos ou ndo brancos

que se identificam como semelhantes na cidade de Sao Paulo.



1.2. Objetivo Geral

Mapear, analisar e discutir o padrao de distribuicdo espacial, na medida que compreende

em quais niveis percentuais estdo alocadas as PCDs dentro do municipio de Sdo Paulo até o ano

2010.

1.3. Objetivos Especificos

e Analisar, a partir de dados do Censo, o perfil espacial da populagao com deficiéncia
auditiva, visual, mental e fisica permanente de Sdo Paulo;

e Mapear a distribuicao das pessoas com deficiéncia, estabelecendo um comparativo
com o0s seus percentuais separados por raga;

e Estabelecer relagdes quantitativas entre as variaveis geograficas;

e Averiguar através de estatistica descritiva a existéncia de relagdes de dependéncia
espacial nos percentuais de deficiéncia;

e Dissertar de que forma o espaco interfere no ordenamento e nas configuragdes dos
individuos com deficiéncia distribuidos em Sido Paulo;

e Identificar aspectos convergentes e divergentes entre as pessoas com deficiéncia e o
pertencimento na cidade;

e Discutir como a distribuicao espacial das pessoas com deficiéncia se relaciona com as
disparidades economicas, identificando padrdes e diferencas significativas entre essas
areas;

e Analisar os padrOes espaciais para discutir as relagdes étnico
econdmicas na cidade com base nessa populagao.

2. FUNDAMENTACAO TEORICA
2.1. Historico e Conceitos de Deficiéncia

Na obra “Educagdo Especial em tempos de Inclusdo: fundamentos”, Corréa (2011)

descreve um breve historico da educacgdo especial, pontuando os conceitos de deficiéncia datados

de antes da idade média até o século XX. A obra descreve que no mundo pré modernidade, no

qual as conceitualiza¢des acerca da origem da deficiéncia estava sob dominio da igreja catolica,

as pessoas das quais nasciam com o corpo atipico e apresentavam algum tipo de dificuldade para



exercer trabalhos, eram consideradas inuteis e fadadas a morte, o periodo de inquisi¢ao sacrificou
muitas pessoas que eram entendidas como loucas, deficientes mentais ou considerados
endemoniados, justamente por possuirem algum tipo de anormalidade funcional. A autora pontua
que aquelas as quais nasciam com algum tipo de anormalidade, eram consideradas como sendo
individuos que dotaram de um certo castigo de Deus e necessitavam serem excluidas do convivio
social a fim de puni¢do. Assim como descreve Corréa (2011), no inicio da Era Moderna os
médicos Paracenso e Cardano tornaram-se pioneiros a defender a ideia de que a deficiéncia
mental era fruto de um problema médico, congénito e hereditdrio em contrapartida ao teor
teologico e moral, como afirmava o clero. Sendo assim, observa-se luz as primeiras impressoes
do que futuramente tornaram-se as formulagdes do Modelo Médico das deficiéncias.

Ainda sob a historicidade proposta por Corréa (2011) em 1650, Thomas Willis foi o
primeiro a descrever a anatomia do cérebro humano, sugerindo que a deficiéncia mental era
resultado de alteragdes estruturais no cérebro. Entre os séculos XVII e XVIII, estudiosos como
John Locke (1690), Jean-Marc Gaspard Itard (1800), Charles M. Eppe (1770), Valentin Hauy
(1784), Esquirol (1818), Belhomme (1824), Edouard Séguin (1846) e Maria Montessori fizeram
avangos significativos na compreensao e formula¢do dos deficientes sob a perspectiva médica e
comportamental. Conforme aborda Foresti (2022), até o século XVIII, as nogdes sobre
deficiéncia estavam fortemente associadas ao misticismo e ocultismo. Durante esse periodo, a
maioria da populagdo ainda ndo tinha acesso as novas concepgdes sobre deficiéncia, suas causas
e formas de integragdo social. Predominava o consenso de que pessoas com deficiéncia eram
"incapacitadas", "invalidas" ou "deficientes", sem entendimento sobre diferengas individuais.
Deste modo, o ideal de imutabilidade defendido pela igreja foi substituido pelo pensamento de
cura e reabilitacdo das pessoas com deficiéncia.

Concomitantemente a isto, o autor pontua que até a primeira metade do século XX, o
modelo médico de deficiéncia predominou, enfocando a deficiéncia como um problema
individual que requer interven¢do médica para corrigir ou mitigar limitacdes fisicas ou mentais.
Este modelo trata-se da expressdo da maxima de uma limitagdo corporal do individuo para
interagir socialmente. Tratava a deficiéncia como uma tragédia pessoal, sendo esta um problema
a ser resolvido, este pensamento impulsionou inimeros ideias voltados no intuito de promover a
cura. De acordo com Foresti (2022), este modelo, o ponto focal estava nas condigdes médicas e

fisiologicas do proprio individuo que apresentava a deficiéncia. Tal modelo defendia que as



desvantagens sdo naturais inerentes aos contornos do corpo, sendo assim, os impedimentos na
realizagdo de qualquer interacdo ou atividade eram conhecidos como individuos sem apreco.

Em contrapartida, na segunda metade do século xx, o modelo social comegou a ganhar
forca quando o socidlogo Paul Hunt e demais estudiosos com deficiéncia desenvolveram este
modelo a fim de discutir as limitagdes sociais, para além da abordagem médica (GAUDENZI;
ORTEGA, 2016). Além disso, nomes como Michael Oliver, Paul Abberley e Vic Finkelstein
foram pioneiros na idealizagdo do modelo. De acordo com os autores, esses estudiosos buscavam
compreender a deficiéncia a partir de uma perspectiva sociologica, utilizando o conceito de
estigma proposto por Erving Goffman. Goffman criticava a abordagem individualista, que focava
apenas na anatomia do corpo e rotulava individuos como inaptos, ignorando as estruturas sociais
que impedem a participagdo social das pessoas com deficiéncia.

Ademais, os pensadores que defendiam o modelo social tornaram suas teorias como um
instrumento politico para interpretar a realidade e promover a transformagdo social, com
premissas de que o processo da deficiéncia inicia-se na interacao social € os PCDs devem possuir
autonomia sobre suas proprias vidas e acdes. Partindo do mesmo ponto de vista, a discussdo
acerca das conceitualizagcdes de deficiéncia partem de ambos os modelos, embora o modelo
médico predominou-se no pensamento cotidiano, no qual indica-se os sentidos de lesdes e
deficiéncia como sendo sindnimos e desconsidera qualquer relagdo com os pontos de interacdes
sociais.

Todavia, conforme afirma Bampi (2008), foram nas primeiras formulacdes de deficiéncia
com enfoque nas condi¢des médicas, que a Organizacdo Mundial da Saude (OMS) desenvolveu
a Classificacdo Internacional de Doencas (CID), no qual codifica as doengas com base nas
condi¢des fisicas e anatomicas dos individuos. O autor também pontua que foi somente em 1976,
que a OMS publicou a International Classification of Impairment, Disabilities and Handicaps
(ICIDH). Para o autor, este documento se diferenciava da CID ao buscar incorporar as
classificacdes contidas na CID com foco no tipo de lesdo e suas consequéncias, visando incluir as
consequéncias de doengas cronicas e debilitantes e sistematizar a linguagem biomédica relativa

as lesoes e a deficiéncia. No ICIDH, conforme pontua Bampi (2008, p. X):

De acordo com esse marco conceitual, impairment (deficiéncia) foi descrita
como a perda ou a anormalidade em 6rgdos e sistemas e nas estruturas do corpo,
disability (incapacidade) foi caracterizada como a consequéncia da deficiéncia
do ponto de vista de rendimento funcional, ou seja, no desempenho das

6



atividades essenciais a vida diaria, e handicap (desvantagem) refletia a adaptacao
do individuo ao meio ambiente, resultante da deficiéncia e da incapacidade.

No entanto, essa formulacdo apresentava algumas falhas, pois ndo considerava os
aspectos sociais e ambientais relacionados a deficiéncia. Em resposta, a OMS criou a
Classificagdo Internacional de Funcionalidade, Incapacidade e Satde (CIF) em 2001,
incorporando e expandindo a ICIDH. A CIF aborda as multiplas causas das condi¢des de satde,
incluindo fatores ambientais, restricdes nas atividades e a participagdo social dos individuos. Esta
modificacdo, idealizada por Battistella (2011) em conjunto com a Secretaria do Estado dos

Direitos da Pessoa com Deficiéncia, exemplifica a evolugdo da CIF em 2001.
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Figura 2: Esquema evolutivo dos conceitos da CIF. Fonte: BATTISTELLA (2011). Secretaria do
Estado de Sao Paulo, 2009.

Além disso, essa classificagdo adota uma abordagem biopsicossocial, levando em conta
as condicdes sociais € ambientais nas quais a pessoa com deficiéncia esta inserida. Conforme a

teoria do modelo social proposta pela CIF, lesdo e deficiéncia sdo conceitos distintos: uma pessoa



pode ter lesdes sem ser considerada deficiente. Nesse modelo, sdo feitas distingdes claras entre
saude e doenga.

Em 2006, a Assembleia Geral das Nagoes Unidas firmou um tratado internacional na
Convengdo sobre os Direitos das Pessoas com Deficiéncia, que entrou em vigor como lei
brasileira em 2008, com o objetivo de proteger e promover os direitos ¢ a dignidade das pessoas
com deficiéncia. Sob essa perspectiva, e considerando o modelo social e os preceitos discutidos

na CIF, de acordo com a convengao, o conceito de deficiéncia é definido como:

Pessoas com deficiéncia sdo aquelas que tém impedimentos de longo prazo de
natureza fisica, mental, intelectual ou sensorial, os quais, em interacdo com
diversas barreiras, podem obstruir sua participacdo plena e efetiva na sociedade
em igualdades de condi¢des com as demais pessoas (BRASIL, 2009, p. 1).

A defini¢ao presente no Decreto n° 6.949, de 25 de agosto de 2009, serviu como
precursora para iniumeras discussdes entre o poder executivo, o legislativo e 6rgaos competentes,
com o objetivo de estabelecer uma conceitualizag@o alinhada aos preceitos definidos pela ONU.
Como resultado dessas discussoes, foi sancionada, em 2015, a Lei n° 13.146, conhecida como a
Lei Brasileira de Inclusdo da Pessoa com Deficiéncia (Estatuto da Pessoa com Deficiéncia).
Desde a promulgacdo deste Estatuto até a elaboracdo desta pesquisa, diversos decretos foram
inseridos para aprimorar suas defini¢des.

De acordo com o Decreto n° 11.066, de 2022, a avaliacdo da pessoa com deficiéncia
adota uma perspectiva biopsicossocial e, quando necessaria, deve ser realizada por uma equipe
multiprofissional, considerando os impedimentos nas fungdes e estruturas do corpo, os fatores
socioambientais e pessoais, as limitagdes no desempenho das atividades e a restricio da
participagdo. Para a definicdo de deficiéncia auditiva, considera-se o disposto no decreto de

2023:

Considera-se deficiéncia auditiva a limitagdo de longo prazo da audigdo,
unilateral total ou bilateral parcial ou total, a qual, em interagdo com uma ou
mais barreiras, obstrui a participagdo plena e efetiva da pessoa na sociedade, em
igualdade de condigdes com as demais pessoas (Constituigdo da Republica
Federativa do Brasil, Art. 1°).

Ademais, desde entdo algumas limitagdes de interacdes ambientais e sociais dos

individuos também ganharam descri¢gdes como deficiéncia a partir de leis incluidas no Estatuto



da Pessoa com Deficiéncia, como a Lei 14.126, de 22 de margo de 2021, que classifica a visao
monocular como deficiéncia sensorial, do tipo visual.

Embora muitas conceitualizagdes tenham sido atualizadas desde 2010, para a aplicagdo
do Censo 2010, o IBGE categorizou as deficiéncias com base nos preceitos da CIF. Os
respondentes foram solicitados a assinalar o grau de dificuldade que enfrentavam em interagoes
envolvendo diferentes sentidos e habilidades, classificando-as como "alguma dificuldade",
"grande dificuldade" ou "ndo consegue de modo algum". Essas categorias incluiam visdo,

audi¢do, controle motor e fisico, e habilidades cognitivas.

2.2, Conceitos de Espaco

Para andlise da distribuicdo espacial em uma cidade cosmopolita como Sao Paulo, que
abriga um contingente significativo de individuos experienciando o espaco de maneiras distintas,
deve-se conceitualizar a no¢do de espago sob a perspectiva geografica. Existem trés dimensoes
do que se pode chamar de espaco, sendo elas: o espago absoluto, o espaco relacional e o espaco
relativo. O espago absoluto carece da no¢ao unidimensional, este existe independente da matéria,
¢ fixo no qual os objetos apenas existem, com latitudes, coordenadas, com uma estrutura
geométrica estatica. Em contrapartida, o espago relativo diz respeito aos processos dinamicos
entre os objetos que existem, este espago depende da matéria e mais que isto, das relacdes entre
elas, por ultimo, o espago relacional, que ¢ uma afeicdo mais complexa, no que diz respeito as
relagdes entre os objetos mas a percep¢do interna sob essas relagdes (SILVA, 1978). Segundo
Harvey, o espago ¢ definido pelas circunstancias em que ¢ utilizado e ¢ um produto das praticas
humanas que podem transformar um espago absoluto em relativo ou relacional, por meio das
relacdes econdmicas, sociais € ambientais envolvidas. Desta forma, o espago ¢ uma unidade
tridimensional que engloba e toma carater a partir dos cisalhamentos que nele sdo aferidos
(SILVA, 1978).

Partindo deste ponto de vista, de acordo com Lefebvre (2008, p. 61-62), em sua obra

“Espaco e Politica", ele salienta:

O espaco ndo ¢ um objeto cientifico descartado pela ideologia ou pela politica;
ele sempre foi politico e estratégico. Se esse espaco tem um aspecto neutro,
indiferente em relacdo ao conteudo, portanto ‘puramente’ formal, abstrato de
uma abstracdo racional, é precisamente porque ele ja esta ocupado, ordenado, ja
objeto de estratégias antigas, das quais nem sempre se encontram vestigios. O



espago foi formado, modelado a partir de elementos histdricos ou naturais, mas
politicamente. O espago ¢ politico e ideolégico. E uma representagio
literalmente povoada de ideologia. Existe uma ideologia do espaco. Por qué?
Porque esse espago, que parece homogéneo, que parece dado de uma vez na sua
objetividade, na sua forma pura, tal como o constatamos, ¢ um produto social.

Tal afirmacao reflete a pluralidade dos espagos e como seus ordenamentos carregam uma
logica ideoldgica e politica. Tanto Harvey quanto Lefebvre (2008) argumentam que o espago nao
¢ fixo, imutdvel ou neutro; ele se organiza e adquire carater de forma ordenada, sob a perspectiva
dos agentes que atuam e produzem nesse espaco. Esses ordenamentos possuem um carater
politico, com o objetivo de reproduzir as logicas da producao capitalista do espago. Outrossim, o
ato de habitar e apropriar-se do espaco ¢ ordenado e pode ser articulado por fatores comuns a um
grupo de pessoas que se denominam semelhantes tanto pela auséncia quanto pela presenca de
alguns elementos convergentes. A distribui¢do dentro de um determinado espaco tem forte
relagdo com as condic¢des de habitacdo e existéncia proporcionadas para que possam apropriar-se
desse espago. Conforme pontua o gedgrafo humanista Tuan (1983) em sua obra "Espago e
Lugar", o individuo, através da experiéncia com seu proprio corpo, organiza o espago para
atender as suas necessidades bioldgicas. Tuan salienta que essa organizagdo ocorre sob uma
perspectiva sensorial, funcionando como uma via de mao dupla: de dentro para fora,
considerando a percep¢ao sensorial do proprio corpo, e de fora para dentro, levando em conta os
elementos politicos, estratégicos e partidarios que ja estruturaram aquele espago. Assim, hd uma

constante troca entre 0 meio externo € o interno.

2.3. Conceitos de Analise Espacial
2.3.1. Mapas Coropléticos

Dentro do universo da cartografia tematica, existem inimeras possibilidades na
estruturacdo de uma representacdo geografica. O critério de escolha de qual mapeamento ¢ o
mais adequado a ser executado deve considerar o tipo de dado, a area do estudo e o tipo e classe
das variaveis quantitativas e qualitativas. Na literatura, conforme aponta Barrozo (2023) existem
dois tipos de dados: quantitativos e qualitativos, no caso dos dados quantitativos estes podem ser
representados por dados absolutos ou relativos, o principio dos dados absolutos ¢ pautado na
proporcionalidade, ou seja, na expressiva quantidade exata, exigindo assim os usos de pontos ou

figuras geomeétricas para expressar a grandeza, por exemplo nos mapas de localizagdo. Em
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contrapartida, ao tratar-se de dados relativos, que denominam-se dados advindos de um célculo,
o principio passa a ser a ordem e utiliza-se varidveis como cores ou valor para expressar a ordem.
sendo assim, utiliza-se cores em uma escala gradativa para explicar a amostra do fendmeno
como nos mapas coropleticos.

De acordo com Sluter (2015), as primeiras mengdes ao termo "mapas coropléticos"
surgiram em 1938, quando o gedgrafo americano John Kirtland Wright escreveu "Os Problemas
em Mapeamentos Populacionais". Esse termo ganhou popularidade, possibilitando o
reconhecimento do primeiro mapa considerado coroplético que havia sido feito em 1826 por
Pierre Dupin, no qual representou o mapa dos indices de analfabetismo nas provincias francesas.
Os mapas coropléticos utilizam dados relativos, como taxas, densidades, indices e percentuais,
para representar valores numéricos de fendmenos, quando estes valores sdo conhecidos em area
geograficas definidas por limites politicos, administrativos ou estatisticos, tais como municipios
ou setores censitarios.

A respeito dos mapas coropléticos:

Os mapas coropléticos sdo elaborados com dados quantitativos e apresentam sua
legenda ordenada em classes conforme as regras proprias de utilizagdo da
variavel visual valor por meio de tonalidades de cores, ou ainda, por uma
sequéncia ordenada de cores que aumentam de intensidade conforme a
sequéncia de valores apresentados nas classes estabelecidas... sdo indicados para
representar distribui¢des espaciais de dados que se refere as areas (ARCHELA;
THERY, 2008, p. 9).

2.3.2. Definicio de Classes

Nos mapas coropléticos considera-se que o valor da varidvel representativa do fendmeno
esta uniformemente distribuido dentro dos limites de cada area. Neste caso, quando trata-se de
organizar as classes de dados espaciais em mapas coropléticos, assume-se que a variacao
espacial ocorre como um histograma estatistico tridimensional, por esta razdo, busca-se realizar
testes como a discretizacao dos dados para compreensdo da distribui¢do espacial dos valores
entre as classes. Isso permite avaliar simetrias, valores discrepantes e analisar a amplitude
relativa de variacao dos dados. A escolha do nimero de classes ¢ crucial para o desempenho do

mapa:

O limite superior do numero de classes ¢ determinado, ndo apenas pela natureza

dos dados, mas pelo fato de que o olho humano ndo pode distinguir entre
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pequenas diferengas nos valores de tonalidade. O limiar de diferenciagdo para a
tonalidade ndo ¢ conhecido, tanto para cores como para tons de cinza, mas
acredita-se que sete ou oito tonalidades em uma sequéncia espectral se
aproximam do limite para um leitor de mapas habitual (JENKS apud

COULSON, 1987, p. 17).

Sob essa mesma perspectiva, ¢ fundamental que o nimero de classes nio seja inferior a
amplitude dos dados apresentados, pois isso poderia resultar na perda de detalhes para o leitor.
Da mesma forma, o nimero de classes ndo deve ser superior a variacao dos dados, a fim de evitar
distor¢des interpretativas do objeto mapeado. Isso ¢ sugerido pela férmula de Sturges (1926;
SILVA, 1980; FONTAO; ZAVATTINI, 2019):

K =1+ 3,3log(n)

Nesta formula, (n) se apresenta o nimero de unidades geograficas. Os conceitos de
defini¢cdes de classes bem como dos mapas devem seguir a logica alinhada a finalidade da
elaboracdo dos mapas e da andlise, a escolha do melhor método estd intrinsecamente ligada a
distribuicdo dos dados e de quais aspectos o idealizador busca demonstrar no mapa. Por
consequéncia, no desenvolvimento dos mapas, utilizou-se os testes em que € possivel observar

qual variacao ¢ mais aconselhada para cada conjunto de dados.

2.3.3. Indice de Moran Local

O Indice de Moran Local, também conhecido como Local Indicator of Spatial
Association (LISA), ¢ uma medida estatistica utilizada para identificar padroes espaciais locais e
quantificar a autocorrela¢do espacial. Esse indice permite a andlise da dependéncia espacial ao
nivel das unidades individuais, em contraste com o Indice de Moran Global, que avalia a
autocorrelagio em toda a area de estudo. O Indice de Moran Local é essencial para detectar
clusters (agrupamentos) de valores altos ou baixos e pontos de anomalia (outliers) na
distribuicdo espacial dos dados. Através dessa medida, ¢ possivel identificar areas especificas
onde a correlagdo espacial ¢ mais forte ou mais fraca do que o esperado sob uma hipdtese de

aleatoriedade.

3. METODOLOGIA
3.1.  Area de estudo
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Sdo Paulo estd localizada no sudeste do Brasil, com coordenadas geograficas
aproximadas de 23°33'S de latitude e 46°38'W de longitude. A cidade é parte da Regido
Metropolitana de Sdo Paulo, também conhecida como Grande Sao Paulo, que ¢ a maior regiao
metropolitana do pais. Obtendo uma area territorial de Sdo Paulo ¢ de aproximadamente 1.521
km?. A cidade ¢ caracterizada por um relevo variado, que inclui planicies, colinas e algumas
elevagdes montanhosas nas regides periféricas. Este relevo diversificado contribui para a
heterogeneidade do uso do solo e das condi¢des de urbanizacdo. Nao obstante, de acordo com os
dados do Censo de 2010 do IBGE, data em que esta referente pesquisa se passa, Sao Paulo
possuia uma populacdo de aproximadamente 11,25 milhdes de habitantes, consolidando sua
posicdo como a cidade mais populosa do Brasil, apresenta-se uma densidade demografica
registrada de cerca de 7.400 habitantes por km? A respeito dos aspectos morfoclimaticos,
segundo Aziz Ab’Saber (1973), a cidade de Sao Paulo esta inserida no dominio morfoclimatico
de Mares de Morros, no bioma Mata Atlantica, apresenta predominantemente clima subtropical,
com verdes quentes e imidos e invernos relativamente secos ¢ amenos. Em 2010, o Indice de
Desenvolvimento Humano Municipal (IDHM) de Sao Paulo foi registrado em 0,805, classificado

como "muito alto" pelo Programa das Na¢des Unidas para o Desenvolvimento (PNUD).
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Figura 3: Mapa das regides, subprefeituras e distritos municipais de Sao Paulo em 2024.

3.2 Coleta de dados

Os microdados foram extraidos do Censo 2010, demarcados por setor censitario
agregados por area de ponderagdo. Vale considerar que as Areas de Ponderagio (AP) sdo
unidades geograficas, definidas apenas para os Censos de 2000 e 2010, constituidas do
agrupamento mutuamente exclusivo de setores censitarios contiguos. Desta forma, sdo
construidas pelo IBGE para que seja possivel aplicar os procedimentos de calibragdo dos pesos
amostrais. Segundo o IBGE “as areas de ponderagdo sdo a menor unidade geografica com
possibilidade de obter representatividade estatistica a partir das amostras dos Censos
Demograficos.”

Para o Censo de 2010, o IBGE estabeleceu que uma AP deveria ter, no minimo, 400
domicilios ocupados na amostra. Em geral, APs sdo regides dentro de municipios e, por esta
razao, permitem fazer analises intramunicipais. No entanto, quando os préprios municipios nao
possuem aquele minimo de domicilios estabelecido, o proprio municipio ¢ considerado, por

inteiro, como uma Unica area de ponderagdo. No caso dessa pesquisa, hd 310 APs distribuidas
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entre as 32 subprefeituras e seus setores censitarios entre as regides sul, norte, leste e oeste. O
Censo Demogréfico trabalha com andlise probabilistica, neste censo, devido ao fato da cidade de
Sao Paulo apresentar uma populagdo superior a 500 mil habitantes, a amostragem ¢ fracional de
5%. A pesquisa deu énfase ao método quantitativo, na andlise da distribuicao espacial da
populagdo com de algum tipo de deficiéncia no municipio de Sao Paulo.

Devido ao baixo numero na amostra dos fendmenos a serem estudados, deu-se por
método preferivel, agrupa-los e utilizar-se dos dados que correspondem as questdes das seguintes
variaveis sobre deficiéncia: dificuldade de enxergar, de ouvir, de andar e/ou caminhar e
dificuldade intelectual mental da populacao residente permanente dentro da amostragem. Neste
sentido, tais variadveis apresentaram-se como resolucdes em subcategorias que denotavam uma
escala que se apresentava entre alguma dificuldade, grande dificuldade e dificuldade permanente
nas qualificacdes de deficiéncias apresentadas no questionario dentro desta area de ponderagao.
Além destas varidveis, se extraiu variaveis do tipo de deficiéncia a partir da cor ou raga, sendo
elas: brancos e ndo brancos, estes ltimos sendo considerados todos de cor preta, parda, amarela

e indigéna, bem como dados de renda mensal, de brancos e ndo brancos.

3.2.1. Manipulacdo e Tratamento das Varidaveis

Por tratar-se de um método de pesquisa quantitativo, para fins de pesquisa, buscou-se
articular os microdados do Censo de 2010 no software estatistico Statistical Package for the
Social Science (SPSS), no qual os célculos referentes aos percentuais de deficiéncia visual, para
caminhar, auditiva e mental fossem realizados a partir do numero de respondentes gerais da
pesquisa dentro destas areas de ponderagdo. Conforme mencionado anteriormente, os dados
foram agrupados entre os que tinham dificuldade para enxergar, para ouvir, cognitiva e para
caminhar, dentro do espectro; alguma dificuldade, grande dificuldade e dificuldade permanente.
No caso do ultimo, o termo “dificuldade para caminhar”, fora substituido por deficiéncia fisica e
no quesito dificuldade cognitiva, retratado aqui como deficiéncia mental.

E essencial destacar que as formulagdes conceituais sobre os termos de deficiéncia estio
baseadas nos dados do IBGE até 2010. Reconhece-se que, no momento da leitura desta pesquisa,

essas conceitualizagdes podem ter sido atualizadas. Para fins metodologicos na construgdo dos
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mapas, os termos foram substituidos, mas na introdugdo desta pesquisa, as conceitualizagoes
originais que fundamentaram o estudo, assim como suas fontes, estdo mantidas.

Sob 0 mesmo ponto de vista, em termos de métodos, no que diz respeito as variaveis
como cor, foram agrupados os valores médios de respondentes brancos e de nao brancos, este
ultimo incluindo pardos, pretos e indigenas, para se obter o peso em porcentagem deste perfil. Do
mesmo modo, foram cruzados os valores de renda mensal dos correspondentes de populagao
permanente juntamente com o peso médio em percentual separados entre brancos e ndo brancos,
para melhor compreensdo do perfil socioecondmico da populagdo da renda dentro desta
amostragem e area de ponderacdo. Os calculos e o descritivo das variaveis utilizadas na

constru¢dao dos mapas podem ser exemplificados na Tabela 1.

Tabela 1: Descri¢cdo das varidveis utilizadas. Fonte: Adaptado do Censo 2010.

Variavel

Descricao

P_Brancos

quantidade de respondentes brancos dividida pelo total de respondentes e
multiplicado por 100

P_NAOBRANCOS

quantidade de respondentes ndo brancos dividido pelo total de
respondentes € multiplicado por 100

P_DEFVIS quantidade de respondentes com deficiéncia visual dividido pelo total de
respondentes e multiplicado por 100
P_DEFVISBR quantidade de respondentes com deficiéncia visual que sdo brancos

dividido pela quantidade de respondentes com deficiéncia visual e
multiplicado por 100

P _DEFVIS NBR

quantidade de respondentes ndo brancos com deficiéncia auditiva
dividido pela quantidade total de respondentes com deficiéncia auditiva e
multiplicado por 100

P_DEFAUD quantidade de respondentes com deficiéncia auditiva dividido pelo total
de respondentes e multiplicado por 100
P DEFAUDBR quantidade de respondentes brancos com deficiéncia auditiva dividido

pela quantidade total de respondentes com deficiéncia uditiva e
multiplicado por 100

P DEFAUDNBR

quantidade de respondentes ndo brancos com deficiéncia auditiva
dividido pela quantidade total de respondentes com deficiéncia auditiva e
multiplicado por 100

P DEFCAMIN

quantidade de respondentes com deficiéncia fisica dividido pelo total de
respondentes € multiplicado por 100

P DEFCAMINBR

quantidade de respondentes com deficiéncia fisica brancos dividido pela
quantidade de respondentes com deficiéncia fisica e multiplicado or 100

P DEFCAMINnbr

quantidade de respondentes ndo brancos com deficiéncia fisica dividido
pela quantidade de respondentes com deficiéncia fisica e multiplicado por
100
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P DEFMENTAL quantidade de respondentes com deficiéncia mental' dividido pelo total
de respondentes e multiplicado por 100

P DEFMENTALBR quantidade de respondentes com deficiéncia mental brancos dividido pela
quantidade de respondentes com deficiéncia mental e ultiplicado por 100
P DEFMENTALNBR quantidade de respondentes ndo brancos com deficiéncia mental dividido

pela quantidade total de respondentes com deficiéncia mental e
multiplicado por 100
RENDA MENSAL V6529 mean | renda mensal dos respondentes

RENDANAOBR mean renda mensal de pessoas ndo brancas respondentes

RENDA BR mean renda mensal de pessoas ndo brancas respondentes

3.3. Técnicas de Visualizacio e Analise Espacial

Os resultados foram apresentados cartograficamente através do programa RStudio,
utilizando-se da base cartografica extraida do SSPS, com os arquivos shapefile extraidos do
Geosampa e o arquivo contendo os calculos das variaveis conforme mencionado anteriormente.
Além disto seguiu-se a metodologia descrita por Barrozo (2023) para a elaboracdo dos mapas
coropléticos no R. Desta forma, tornou-se possivel tragar os dados georreferenciados unidos as
variaveis calculadas em um s6 arquivo compativel com os pacotes de analise espacial do R.
Conforme orientado por Barrozo (2023), ap6s o processo de unido dos dados em uma sé data
frame e a remog¢do dos valores nulos, iniciou-se o processo de analise exploratdria dos dados.
Nesta fase, o objetivo metodoldgico concentrou-se na identificacdo de quais eram a quantidade
de classes e seus intervalos entre os valores das varidveis, neste ponto, constatou-se que seria
necessario a realizagdo de um processo de discretizacdo dos dados para compreensao tanto do
padrao de distribuicdo dos valores de cada variavel quanto para a compreensao de quantas
classes e de que forma elas poderiam ser representadas visualmente no mapa e na legenda.
Segundo Cauvin (2008), é aconselhavel que os mapas coropleticos devem manter-se entre 4 a 7
classes. Neste sentido, o processo de discretizagdao trata-se de uma técnica que refere-se a
transformagao de variaveis continuas em variaveis discretas, neste processo pode-se realizar teste
referente a melhor maneira de se visualizar as classes do mapa.

Pautado na metodologia descrita por Barrozo (2023), a posterior, através da construgdo de
um histograma de distribuicdo dos valores de cada uma das varidveis percentuais de deficiéncia
encontradas, observou-se a distribuicdo e aplicou-se o feste de jenks para os seguintes métodos

de divisdo das varidveis em intervalos de classes: quantile, equal, Sd, Jenks e k means. Apods este

! Néo se considerou como deficiéncia mental as perturbagées ou doengas mentais como autismo, neurose,
esquizofrenia e psicose.
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processo realizado em todas as varidveis percentuais, realizou-se um teste em que buscava apurar
a acurdcia de cada uma das divisdes para fins de andlise dos maiores valores, esta etapa foi

realizada com o pacote Classint (BIVAND, 2023) do R.

Tabular accuracy
a

TabulaF BECUFACY
. TR0

T Tabular ACCUrACy
O. TES1699

Tabular ACCUracy
0. TaU9E1E

Tabular accuracy
O, FO91231
& = ' p_BRAKK

Figura 4: Teste de acuracia do intervalo de dados para a variavel deficiéncia auditiva. Fonte:

Elaborac¢do propria.

Durante o processo de comparacao dos indices dos diferentes estilos de discretizagdes e
adotando, conforme a literatura, quanto mais proximos de 1 para Goodness of Fit ¢ para Tabular
Accuracy, maior a acuracia do estilo, ao final deste método, os dados estavam prontos para a
constru¢do dos mapas coropleticos, conforme cada resultado do teste de discretizagdo e de
acuracia constatou. Na fase final, utilizou-se dos pacotes de constru¢do de mapas Tmap e
buscou-se manter uma escala de cores compativeis com dados populacionais. Contudo, parte dos
scripts com os passos realizados no processo de tratamento, discretizacdo e constru¢do dos
mapas podem ser encontrados em anexo deste trabalho.

Para a elaboragio dos mapas do Indice de Moran Local, pautou-se na metodologia
descrita por Barrozo (2023), utilizando-se do pacote para analise de agrupamentos locais rgeoda
do R, no qual buscou-se inicialmente calcular o coeficiente de Moran para cada uma das
variaveis. De acordo com a literatura, este coeficiente permite identificar o grau de
autocorrelacdo entre a varidvel e o local. Segundo Anselin (1995), esse valor pode ir de +1 a -1,
sendo que, quanto mais proximo de 1, mais forte a autocorrelagdo. Apos essa etapa, cada uma
das varidveis foi manipulada com comandos que possibilitam a criacdo de uma matriz de
vizinhanga com a definicdo de rétulos, cores e clusters de associagdo espacial, como low-low,

high-high, low-high e high-low, para plotar a visualizacdo dos mapas de Moran Local.
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4. INTERPRETACAO E ANALISE DOS RESULTADOS

4.1. Mapeamento Geral dos Dados

Foram analisadas e mapeadas as variaveis de deficiéncia visual, auditiva, mental e fisica
dos respondentes que assinaram para alguma dificuldade, grande dificuldade ou ndao conseguiram
de jeito nenhum, em cada uma das deficiéncias, segundo a classificacdo do Censo 2010 do IBGE.
Os mapas que demonstram a varidvel deficiéncia sob a divisdo de brancos e ndo brancos
consideram o universo amostral abordado em cada area de ponderagdo no mapa em que a
variavel deficiéncia ¢ analisada em sua totalidade. Em outras palavras, esses mapas com quebra
(brancos e ndo brancos) sdo desdobramentos das amostras do mapa geral, refletindo a
distribuicdo racial dentro do conjunto total de pessoas com deficiéncia. A amostra total de
respondentes foi um pouco superior a 11 milhdes e 253 mil, distribuidos em 310 areas de
ponderacdo. A amostra para deficientes visuais foi de aproximadamente 3.421 mil; para
deficiéncia auditiva, 856 mil; para deficientes fisicos, 1.164 mil; e para deficientes mentais, 235

mil.

4.1.1. PCDs Visual
No mapa exemplificado na figura 5, observa-se uma homogeneidade dos percentuais da
populacao com deficiéncia visual residente no extremo sul do municipio, com percentuais que
vao de 16,4 a 19,6% de pessoas. Nas demais areas de ponderacao, observa-se heterogeneidade
dos indices de deficientes visuais. H4 uma faixa vertical na zona oeste com indices de 11,7 a
16,4% de pessoas com deficiéncia visual nesta regido. Em suma, nas demais regides, o padrao de
distribuicao ¢ heterogéneo entre os indices; em outros termos, altos percentuais coexistem baixos

percentuais nas mesmas regioes e areas de ponderagao.
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Figura 5: Mapa dos respondentes com deficiéncia visual em SP.

A figura 6 demonstra o mapa em que revela que um grande percentual de PCDs visuais
que se identificam como brancas estd concentrado nas regides sul, sudoeste e central de Sao
Paulo. Em contraste, os extremos da cidade, incluindo o extremo sul, norte e leste, apresentam

percentuais mais baixos, variando de 31% a 47% de PCDs visual que se consideram brancos.
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Figura 6: Percentual de PCDs visual que se consideram brancos em SP.

No mapa da Figura 7, é possivel observar o percentual de pessoas que se identificam
como PCDs visual e se declaram ndo brancas. H4 um contraste marcante entre as areas
periféricas e as porcdes centrais da cidade. Os indices de pessoas ndo brancas com deficiéncia
visual sdo claramente expressivos no extremo sul, enquanto sdo significativamente menores na

zona oeste e nas regioes leste e sul centrais.
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Figura 7: Percentual de PCDs visual que se autodeclaram ndo brancas em SP.

4.1.2. PCDs Auditiva
O mapa da figura 8 demonstra a porcentagem de deficientes auditivos entre os
respondentes na cidade de Sdo Paulo, variando de 2% a 7,6% de pessoas que assinalaram para
algum grau de deficiéncia auditiva. No extremo sul, os percentuais estdo na faixa dos 4%.
Observa-se uma distribuicdo heterogénea nas demais regides, com percentuais altos e baixos

coexistindo nas diferentes areas de ponderagao.
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Figura 8: Mapa dos respondentes com deficiéncia auditiva em SP.

Na figura 9, o mapa denuncia que dentro do universo das pessoas com deficiéncia
auditivas apresentadas na figura 8, tem-se os percentuais das pessoas que se denominam brancas;
pode-se observar que os altos indices de brancos estdo localizados na regido centro oeste em
direcdo ao sul, com percentuais na faixa dos 80% a 100% de pessoas com deficiéncia auditiva
que se denominam brancos em determinadas areas de ponderagdo, enquanto que nas regides

periféricas apresenta-se valores baixos e médios que variam de 25 a 50%.
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Figura 9: Percentual de PCDs auditiva que se consideram brancos em SP.

Em paralelo ao anterior, a figura 10 apresenta percentuais de respondentes que possuem
deficiéncia auditiva mas que se consideram nao brancos. Este mapa contrasta com o anterior, na
medida que demonstra os percentuais mais altos de pessoas ndo brancas nas extremidades sul e
leste, enquanto as regides centro-oeste, centro-leste e centro-sul tém valores mais baixos,
assumindo que nestas areas de ponderagdo ha maior concentragdo de brancos e menos de nao
brancos. E importante destacar que, em algumas areas ponderadas do sul, os indices de

deficientes auditivos que se consideram nao brancos variam de 2% a 11%.
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Figura 10: Percentual de PCDs auditiva que se autodeclaram ndo brancos em SP.

4.1.3. PCDs Fisica
A figura 11 identifica os percentuais de pessoas que assinaram possuir qualquer
dificuldade permanente de locomog¢do em SP, denominadas no mapa como deficiéncia fisica.
Constata-se que o extremo sul se destaca, com percentuais variando entre 8,2% a 10,4% de
pessoas com deficiéncia fisica nestas areas de ponderagdo. Em contraste, as demais regides

apresentam uma distribuicdo heterogénea dos percentuais, sem agrupamentos especificos.
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Figura 11: Mapa dos respondentes com deficiéncia fisica em SP.

A partir dos percentuais dos deficientes fisicos nas areas de ponderagdo, demonstrados na
figura anterior, pode-se observar que dentro do universo de deficientes fisicos ha uma quebra
entre os que se consideram brancos exemplificados na figura 12. Nota-se que, no extremo sul, as
areas de ponderagdo apresentam percentuais mais altos de deficientes fisicos que se identificam
como brancos, variando de 38% a 56%. Em contrapartida, as regides centro-sul, centro-oeste e
centro-leste exibem percentuais mais baixos de deficientes fisicos brancos. Além disso, as
extremidades ao leste e norte também revelam altos indices de percentuais de pessoas que tém

deficiéncia fisica e que se identificam como brancos.
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Figura 12: Percentual de PCDs fisica que se consideram brancos em SP.

Em contrapartida, a figura 13 apresenta-se os percentuais de pessoas que dentro do
universo de deficientes fisicos apresentados na figura 12 se consideram nao brancas. Ao
comparar a figura anterior (10), nota-se que os indices mais altos de deficientes que ndo se
consideram brancos estdo nas areas de ponderagdo das regides centro-sul, centro-oeste e norte,
enquanto as areas de ponderacdo do extremo leste mostram valores mais baixos, ou seja, nestas
regidoes ha uma concentragdo de PCDs auditiva que se consideram brancos, esta relacao
inversamente proporcional pode ser exemplificada comparando a figura 12 e 13. Vale destacar
que ambos 0s mapas revelam percentuais elevados nas areas de ponderagdo das regides do

extremo sul, com valores variando entre 52,7% a 61,6%.
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Figura 13: Percentual de PCDs fisica que se autodeclaram ndo brancos em SP

4.1.4. PCDs Mental
O mapa acima (figura 14), traz a representacdo do percentual de respondentes de
populacdo permanente que possuem deficiéncias mentais segundo os critérios do IBGE.
Observa-se que esses percentuais sao baixos, variando entre 0 e 2,7% das pessoas possuem
algum tipo de deficiéncia mental. Os maiores valores estdo concentrados no extremo sul com
1,6% dos respondentes possuindo algum grau de deficiéncia mental, enquanto nas outras regioes,
a distribui¢do das PCDs mental ndo segue um padrao homogéneo e na mesma regido, diferentes

percentuais estdo dispersos pelas areas de ponderacao.
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Figura 14: Mapa dos respondentes com deficiéncia mental em SP.

Considerando o universo de respondentes com deficiéncias mentais exemplificadas na

figura 13, o0 mapa 15 oferece um panorama dos percentuais nas regides onde estdo concentradas

as PCDs mental que se identificam como brancas. Observa-se uma concentracdo dos maiores

percentuais, acima de 70%, nas areas de ponderacdo das regides centrais, espalhando-se em

dire¢do ao sul, oeste, norte ¢ leste. Em contraste, as areas do extremo sul exibem valores médios

de pessoas com deficiéncias mentais brancos, o que sugere que nestes locais ha maior

concentragdo de ndo brancos como no extremo leste que apresenta os menores percentuais de

individuos com deficiéncias mentais que se consideram brancos.
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Figura 15: Percentual de PCDs mental que se consideram brancos em SP.

Em um comparativo entre a figura 15 e 16, observa-se uma relacdo antagonica nas
distribui¢des espaciais das pessoas com deficiéncia mental que se denominam brancos € nao
brancos dentro do universo das PCDs mental nas areas de ponderacdo. Nota-se que os menores
percentuais de individuos considerados nao brancos estdo localizados nas porc¢des centro-sul,
espalhando-se em direcdo ao oeste, leste e norte com indices que vao de 0 a 21%. Em contraste,
as areas nos extremos norte, leste e sul apresentam os maiores contingentes de deficientes
mentais identificados como ndo brancos. Destacam-se algumas areas de ponderacdo no extremo
leste com indices acima de 60% e na porcdo sul com valores que ndo ultrapassam 8% de

individuos considerados ndo brancos.
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Figura 16: Percentual de PCDs mental que se autodeclaram ndo brancos em SP.

4.2. Analise de Distribuicao Espacial
Neste capitulo, foram utilizadas todas as variaveis do mapeamento acima, além das

varidveis que trazem um panorama dos respondentes brancos e ndo brancos na cidade de SP.

4.2.1. Testando a Hiopotese de Dependéncia Espacial: Local
De acordo com o Instituto Nacional de Pesquisas Espaciais (INPE), o indice de Moran
Local, desenvolvido por Luc Anselin em 1994, ¢ uma ferramenta estatistica fundamental para
analisar a autocorrelacio espacial local. O Indice de Moran Local investiga a covaridncia entre
um poligono especifico e seus vizinhos, definidos por uma determinada distancia. Esse conjunto
de métodos estatisticos permite identificar areas de alta concentragdo, onde regides com indices

elevados estdo proximas umas das outras, assim como outliers, que sdo areas com indices
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discrepantes em relagdo aos seus vizinhos, sugerindo a presenca de padrdes nao uniformes ou

desigualdades significativas em relag@o a variavel de interesse.

4.2.1.1. Pessoas Brancas e Ndo Brancas

Na observagao do indice de Moran Local para as figuras 17 e 18, percebe-se uma relagao
légica complementar indiretamente proporcional. Na figura 17, observa-se a formagdo de
clusters de alta concentracdo de pessoas brancas entre os poligonos das areas de vizinhanga da
zona oeste e sul (High-High). Enquanto isso, na figura 18, essa mesma relagdo alta apresenta-se
nas areas de vizinhanca do extremo sul e leste de pessoas nao brancas. Além disso, nas regioes
centro oeste da figura 19, constata-se dependéncia do tipo (Low-Low) entre os poligonos das
areas de vizinhanga dessa regido. Em ambos os mapas, ha uma baixa presenga de outliers entre
os poligonos de vizinhanga das chamadas &reas de transicdo, denominadas (High-Low) e

(Low-High). Esses padrdes podem revelar desigualdade racial entre as areas de vizinhanga.

Moran Local do percentual de pessoas brancas em SP

Not significant

= High-High

= [ ow-Low
Low-High
High-Low

B Undefined

Isolated

Figura 17: Indice de Moran Local para pessoas brancas em SP. Fonte: Elaboragio propria.
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Figura 18: Indice de Moran Local para pessoas niio brancas em SP. Fonte: Elaboragdo propria.

4.2.1.2. PCDs Visual

Observa-se na figura 19, a analise sobre a varidvel deficiéncia fisica. Constatou-se que ha
areas com alta concentracdo de deficientes visuais, onde os percentuais sdo altos e estdo cercados
por areas com percentuais igualmente altos, principalmente no leste de Sao Paulo (High-High).
Essas areas indicam clusters de alta concentracdo de pessoas com deficiéncia visual, sugerindo
uma possivel segregacdo ou uma area de alta densidade de deficientes visuais. Na relacdo
(Low-Low), as areas com baixa concentracdo de deficientes visuais, onde os percentuais sao
baixos e estdo cercados por areas com percentuais igualmente baixos, estdo principalmente na
zona oeste e na parte central. Essas regioes indicam clusters de baixa concentracdo de pessoas
com deficiéncia visual, possivelmente areas com menor presenca dessa populacdo. No que se
refere as relagdes (Low-High) e (High-Low), ndo ha uma presenca significativa dessas areas no
mapa apresentado. Areas em branco no mapa indicam dependéncia e autocorrelagio isoladas em
termos de concentracdo de deficientes visuais. Essas areas nao se enquadram em nenhuma das
categorias de alta ou baixa autocorrelagdo significativa, indicando uma distribui¢ao mais isolada

ou dispersa.
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Figura 19: Indice de Moran Local de PCDs visual em SP. Fonte: Elaboragdo propria.

4.2.1.3. PCDs Auditiva

A analise do indice de Moran Local no mapa revela que Sao Paulo apresenta regides com
diferentes padroes de concentracdo de pessoas com deficiéncia auditiva, sob o aspecto da
variavel deficiéncia fisica, na autocorrelacdo (Low-Low), estdo predominantemente as por¢des
sudoeste e noroeste do mapa. Denunciando que nestas regides uma area de baixa concentragdo
de deficientes auditivos ¢ vizinha de outra com indices de concentragcdo igualmente baixos. No
quesito (High-High), os poligonos com alta concentracdo de altos percentuais estdo espalhadas
nas zonas leste e central. E notavel que predominam areas com valores isolados, indicando a
auséncia de um padrdo de interdependéncia espacial entre os percentuais e seus poligonos
vizinhos para a variavel em questao, que ¢ a deficiéncia auditiva. Em outras palavras, ndo hd uma

concentracdo nem baixa nem alta, mas sim um padrao unico e isolado da variavel.
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Figura 20: Indice de Moran Local de PCDs auditiva em SP. Fonte: Elaboragdo propria.

Quando ocorre a autocorrelacdo granulométrica dos percentuais a partir da variavel raga
entre as areas de ponderagdo e a vizinhanca, constata-se que o Moran Local no mapa da figura 21
demonstra que as regides com um alto percentual de individuos no universo das pessoas com
deficiéncia auditiva que se denominam brancos estdo cercadas por regides vizinhas com
percentuais igualmente altos, especialmente nos poligonos das areas oeste e central. Na figura 22,
as regides vermelhas, indicando autocorrelagdo de altos niveis (High-High), estdo concentradas
principalmente na parte sul do mapa, sugerindo um agrupamento significativo de PCDs auditiva

que nao se consideram brancos entre as areas de vizinhanga dessa regiao.
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Figura 21: Indice de Moran Local de pessoas brancas com deficiéncia auditiva em SP. Fonte:
Elaboragao propria.
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Figura 22: Indice de Moran Local de pessoas ndo brancas com deficiéncia auditiva em SP. Fonte:

Elaboragdo propria.

Por outro lado, na figura 22, as regides centrais apresentam um baixo percentual de

individuos com deficiéncia auditiva que nao sdo brancos cercados por regides vizinhas com
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percentuais igualmente baixos. As regides azuis (Low-Low) estdo localizadas principalmente na
parte central do mapa, indicando um agrupamento significativo de valores baixos nessas areas.
No caso dos outliers (Low-High) e (High-Low), ndo ha clusters visivelmente significativos nessa

categoria em ambos 0s mapas.

4.2.1.4. PCDs Fisica

A figura 23 exemplifica a autocorrelagdo entre os indices das areas de vizinhanga dos
respondentes que se denominam deficientes fisicos em SP. Observa-se concentracdes de altos
niveis de deficientes fisicos em areas isoladas no mapa, como na zona leste, central e norte
(High-High). Enquanto que em algumas areas de ponderacdo como no extremo norte e alguns
poligonos no sul, revelam uma concentracdo de baixos indices de deficientes fisicos entre as
areas vizinhas. Uma grande parte da extensao da cidade apresenta relagao isolada, isto explica-se
que nessas areas, na analise de Moran Local, a classificagdao de "isolados" geralmente refere-se a
areas que nao tém valores similares aos seus poligonos vizinhos em termos da varidvel de
interesse. Isso significa que os valores observados nessas areas sdo estatisticamente
independentes dos valores observados nos poligonos ao redor. Esses isolados podem indicar
areas com caracteristicas unicas e distintas que nao seguem o padrao espacial das regioes
circundantes, como também nao ha anti-clusters outliers (High-Low) e (Low-High) significativos

no mapa.
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Figura 23: Indice de Moran Local de PCDs fisica em SP Fonte: Elaboragdo propria.

Os mapas se complementam na medida em que ao analisd-los ha uma concentragao de
altos indices do percentual de pessoas com deficiéncia fisica que se denominam brancos entre os
poligonos das areas vizinhas da zona central da cidade (Figura 24) e por esta razdo, esta mesma
regido na figura 25 em que ¢ possivel identificar os clusters dos deficientes fisicos que ndo se
consideram brancos, uma concentracdo de baixos indices. Todavia, na figura 25 ocorre
predominancia de clusters de autocorrelagdo do tipo (High-High) entre os porcentuais de
deficientes fisicos que ndo se consideram brancos nas areas periféricas do sul, norte e leste. Nao
ha predominancia de outliers do tipo (High-Low) e (Low-High) espalhados pelas zonas da

cidade.
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Figuras 24: Indice de Moran Local de pessoas brancas com deficiéncia fisica em SP. Fonte:
Elaboragao propria.
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Figura 25: Indice de Moran Local de pessoas ndo brancas com deficiéncia fisica em SP. Fonte:

Elaboragao propria.

4.2.1.5. PCDs Mental
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Sob o ponto de vista da varidvel deficientes mentais, a figura 26 demonstra a
autocorrelacdo entre os indices das areas de vizinhanga dos respondentes que se denominam
deficientes mentais em SP. Observa-se clusters concentrados de altos niveis de deficientes fisicos
em areas distribuidas no mapa, como em poligonos da zona leste e sul (High-High). Enquanto
que em algumas areas de ponderagdo centrais, revelam um nivel de dependéncia do tipo
(low-low) de baixos indices de deficientes fisicos entre as areas vizinhas.Vale pontuar que uma
vasta extensdo da cidade apresenta relagdo isolada, isto explica-se que nessas areas, na analise de
Moran Local, a classificagdo de "isolados" geralmente refere-se a areas que ndo tém valores
similares aos seus poligonos vizinhos em termos da variavel de interesse. Isso significa que os
valores observados nessas areas sdo estatisticamente independentes dos valores observados nos
poligonos ao redor. Esses isolados podem indicar dreas com caracteristicas unicas e distintas que
ndo seguem o padrio espacial das regides circundantes. E interessante observar que ocorre uma
relagdo (Low-High) no extremo norte e extremo sul, esses pontos de anti-clusters indicam areas

onde estdo ha concentragdo de percentuais baixos vizinhas a uma concentragao de niveis altos.

Moran Local do percentual de deficientes mentais em SP
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B Undefined
Isolated

Figura 26: Indice de Moran Local de PCDs mental em SP. Fonte: Elaboragio propria.
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Na andlise da autocorrelagdo espacial dos poligonos entre as areas de ponderagdo
apresentadas nas figuras 27 e 28, a respeito do percentual de deficientes mentais que se
identificam como brancos e ndo brancos, observa-se que na figura 27, as areas com alta
concentracdo de dependéncia espacial (High-High) entre os poligonos vizinhos estao localizadas
na zona central, sul e sentido leste, isto significa que em uma mesma regiao tém-se areas vizinhas
com altos indices de concentragdo de PCDs mental que se denominam brancos. Por uma relacdo
causal, na figura 28, no que se refere aos deficientes mentais que se denominam nao brancos,
essas areas sao exemplificadas por uma concentragdo (Low-Low), em outros termos,
concentracdo de baixos indices de deficientes mentais que se denominam nao brancos. Existem
poucas areas que se apresentam como areas que possuem vizinhanga com padrdo distinto entre

os clusters de relagdo (High-Low) e (Low-High) entre os poligonos de vizinhanga.

Moran Local do percentual de deficientes mentais que sio brancos em SP

Not significant

= High-High

| | ow-Low
Low-High
High-Low

B |Undefined
Isolated

Figura 27: Indice de Moran Local de pessoas brancas com deficiéncia mental em SP. Fonte:

Elaboragao propria.
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Moran Local do percentual de deficientes mentais que nao sdo brancos em SP

Not significant

= High-High

| | ow-Low
Low-High
High-Low

B Undefined
Isolated

Figura 28: Indice de Moran Local de pessoas nio brancas com deficiéncia mental em SP. Fonte:

Elaboragao propria.

4.2.1.6. Renda de Pessoas Nao Brancas

A interpretacdo do mapa da figura 29 do indice de moran local revela-se que os clusters
das regides vermelhas (High-High), estdo principalmente concentrados no extremo sul e em
alguns pontos da parte central e extremo leste do mapa, indicando um agrupamento significativo
de altos valores de renda das pessoas nao brancas nessas areas. Todavia, os clusters de carater
(Low-Low) estdo localizados principalmente na parte central da cidade de Sao Paulo, indicando
um agrupamento significativo de baixos valores de renda nessas areas. No caso dos outliers
contidos nos clusters de categoria (Low-High) ou (High-Low) ¢é possivel observar regides

isoladas com esse padrdao, mas ndo sdo predominantes no mapa.

Figura 29: Indice de Moran Local da renda de pessoas nio brancas em SP. Fonte: Elaboragio

propria.

5. DISCUSSAO E SINTESE DOS RESULTADOS
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Apos a apresentacdo dos resultados, obtém-se um panorama mais detalhado acerca da
populacdo que se denomina deficientes na cidade de Sao Paulo. A principio deve-se considerar
que a amostragem ¢ significativa em todas as deficiéncias, com destaque da deficiéncia visual,
que em algumas areas de ponderagdo apresentaram quase 30% dos respondentes assinalando
possuir algum tipo de dificuldade em enxergar. A explicagdao destes altos percentuais parte do
ideal de que no momento de aplicagdo do Censo, conforme rege a literatura, ndo ¢ categorizado a
partir de uma doenga congénita ou adquirida, mas sim pautada na dificuldade em enxergar de
algum grau no meio social.

No caso da deficiéncia mental, os percentuais no mapeamento s3o 0s mais baixos mas
quando recortado estes valores entre os brancos e ndo brancos, observa-se uma predominancia de
respondentes que assinalaram possuir algum nivel de deficiéncia mental que se denominam nao
brancos nas areas de ponderagdo das regides periféricas da cidade, como extremo norte, leste e
sul, em distritos como Perus, Tremembé, Marsillac ¢ Guaianases. Este fato pode ser constatado
ao analisar a dependéncia local desta mesma variavel, observa-se uma concentracdo de altos
niveis percentuais entre as areas vizinhas destas regioes.

E interessante expandir as analises comparando os resultados da teoria da dependéncia
local e o mapeamento dos percentuais das varidveis, nota-se que em todos os mapas ocorre
predominancia observavel de pessoas ndo brancas nas areas periféricas, a variavel raga dentro do
universo dos que se denominam pessoas com deficiéncia ¢ muito determinada para os locais em
que os individuos estao distribuidos. Neste ponto, pode-se observar uma desigualdade racial
espacial entre as PCDs, em que mesmo com concentracdes altas em algumas areas de
ponderagdo, ainda reproduzem uma logica espacial que em bairros das regides sul, oeste e central
como Vila Mariana, Pinheiros, Morumbi, Vila Olimpia, Itaim Bibi, Consolacdo hd maior
predominancia de pessoas com deficiéncia que se denominam brancas.

Ao identificar os padrdoes encontrados a partir da correlagcdo entre os poligonos de
vizinhanga do indice de Moran Local para a varidvel renda das pessoas brancas, este denuncia a
concentragdo de altas rendas nas regides oeste, central e sul, em detrimentos das rendas mais
baixas que se concentram nas areas de ponderagdo das porgdes periféricas da cidade. Logo, ao
tragcar as variaveis raca, renda e deficiéncia, compreende-se que as varidveis raga e renda sao
preponderantes para que os individuos com deficiéncias se organizem no espago. A variavel da

deficiéncia, por si s6, ndo serve como indicador de concentragdo entre as PCDs. No entanto, a
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raca gera agrupamentos em regides onde os individuos se identificam racialmente. Em outras
palavras, em algumas areas pode-se observar uma concentra¢do de pessoas com deficiéncia, mas
elas estdo segregadas pela raga e pela renda. Os considerados brancos tendem a se agrupar nas
zonas oeste, sul e norte, enquanto os considerados nao brancos estdo distribuidos nas areas

periféricas da cidade.

6. CONSIDERACOES FINAIS

Os dados apresentados demonstram a complexidade das discussodes acerca dos padroes de
distribuicdo de PCDs na cidade de Sao Paulo. A construcao de pertencimento do espaco, bem
como suas dindmicas e as nogdes do espago absoluto, relativo e relacional abordados na
literatura ndo se materializam igualmente para nenhuma das deficiéncias, bem como os aspectos
que sustentam tais organizagdes no espaco partem de indicadores econdmicos e raciais.
Outrossim, as conceitualizagdes a respeito dos diferentes tipo de deficiéncia sob o modelo social
juntamente com os resultados desta pesquisa podem servir de insumo para entender as
localidades das pessoas que enfrentam algum tipo de dificuldade em relacdo as acdes no
cotidiano e proporcionar politicas publicas centralizadas nessas populagdes propondo a
implementagdo de solugdes que garantam a acessibilidade universal em todas as regides da
cidade, especialmente nas areas periféricas onde a presenca de pessoas com deficiéncia e de ndo
brancos ¢ mais significativa. Se determinadas regides recebem mais politicas publicas de
infraestrutura, como ruas asfaltadas, iluminacao, sinalizacdo; de satde, como UBS com bons
profissionais e centros de reabilitacdo terapéutica; de seguranga, como policiamento nas ruas e
cameras de seguranga; ou de entretenimento, como centros urbanos de convivéncia, pragas, lazer
ao ar livre e esportes, esses ambientes terdo uma maior possibilidade de oferecer uma
experiéncia mais abrangente do espago para seus habitantes. Em contraste, as regides que ndo
possuem essas melhorias terdo apenas duas opgdes: ndo ter acesso a €sses Servicos ou precisar se
deslocar para locais onde esses servigos estdo disponiveis. Esse deslocamento, no entanto, nem
sempre ¢ garantido pelo estado, criando uma barreira adicional para os moradores dessas areas
menos favorecidas.

Por tais razoes, esses dados, se corretamente disponibilizados, podem diagnosticar os
locais onde ocorrem as distribuig¢des e os perfis de individuos que se concentram, possibilitando

a elaboragdo de um plano de solu¢des que promovam o bem-estar das pessoas. Além disso,
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propde-se incentivar as pessoas com deficiéncia a se organizarem em comunidades locais para
lutar pelo direito de pertencimento aos espagos, como forma de melhorar a qualidade de vida em
seus distritos. E intrinseco ressaltar a importancia deste trabalho na desmistificagdo de sensos
comuns e preconceitos a respeito dos conceitos de deficiéncia. Deficiéncia ndo ¢ sindnimo de
doenca, nem ¢ necessariamente acarretada por uma doenga, pois doenga implica cura e
deficiéncia ndo implica cura. H4 casos em que as dificuldades encontradas sdo de carater
reversivel ou de carater permanente. Em ambos o0s casos, ¢ necessario considerar as dificuldades
impostas pelo meio para que esses individuos possam exercer sua cidadania. No caso de
dificuldades reversiveis, € possivel adaptar o ambiente para que o individuo consiga reverter o
grau de dificuldade. Em ambos os casos, a deficiéncia ndo deve ser focada apenas na avaliacdo

médica, mas sim abordada de forma multifocal.
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#para limpar a memoria e construir do zero
rm(list=Is(all=TRUE))

options(scipen = 999)

#instalando os pacotes
install.packages(c("R.utils", "tidyverse", "sf"', "ggplot2",
"gridExtra", "classInt", "tmap", "RColorBrewer"))
library(R.utils)

library(tidyverse)

library(sf)
library(ggplot2,warn.conflicts=FALSE)
library(ggspatial)

library(archive)

library(readxl)

library(gridExtra)

library(classInt)

library(tmap)

library(RColorBrewer)

#identificar o arquivo no computador

"ggspatial",

"archive",

"readxl",

> caminho_arquivo <- "C:/Users/Martin/Downloads/DEFICIENCIAS MSP/deficiencias.xlsx"

# Instale o pacote se ainda nao o tiver feito
install.packages("readxI")

# Carregue o pacote

library(readxl)

#lendo o arquivo

dadosDef <- read excel(caminho arquivo)
head (dadosDef)

#0O conjunto de dados tem 33 varaveis
#Carregando o shapefile
install.packages("sf")

library(sf)

DEF <- st read("C:/Users/Martin/Downloads/DEFICIENCIAS MSP/MSP_AreaPond.shp")
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#ldentificando o tipo do objeto
class(dadosDef)

head(dadosDef)

#Construindo geometria para o arquivo

install.packages("ggplot2")

library("ggplot2")

ggplot()+
geom_sf(data = DEF, colour = "black", fill = "orange") #para plotar Def

dados sf<-st as sf(DEF)
#ldentificando quais os titulos dos nomes das variaveis
names(dadosDef)
#Atribuindo os dados a um novo objeto
dadosDef <- dadosDef %>%
#Instalar pacote que permite rodar o select
install.packages("dplyr")
library("dplyr")
#Selecionando apenas as colunas das varaveis que contem medidas
dadosDef <- dadosDef %>%
select(COD_AREAPOND, p_ BRANCOS,
p_NAOBRANCOS,p DEFVIS,p DEFVIS BR,p DEFVIS NBR,p DEF_AUD,p DEFAUD B
R,p DEFAUD NBR,p DEFCAMIN,p DEFCAMIN BR,p DEFCAMIN NBR,
p DEFMENTAL,
p DEFMENTAL BR,p DEFMENTAL NBR,RENDA MENSAL V6529 mean,RENDA NA
OBR_mean,RENDA BR mean,)
#Transformando cod area pond em character
dadosDefSCOD AREAPOND <- as.character(dadosDefSCOD AREAPOND)
dadosDef$COD AREAPOND <- as.character(dadosDef$COD AREAPOND)
#Tabela criada com somente os dados de percentual conforme o select
head(dadosDef)
#Resumir quais dados nao temos

summary(dadosDef)
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#Testando intervalo de classes (histograma das variaveis)

# Carregar o pacote 'devtools pra trazer o histograma dos dados
library(devtools)

install.packages("devtools")

hist(novo_dados_oficial$p BRANCOS, main=NULL)
hist(novo_dados_oficialfp. NAOBRANCOS, main=NULL)
hist(novo_dados_oficial$p DEFVIS, main=NULL)
hist(novo_dados_oficial$p DEFVIS BR, main=NULL)
hist(novo_dados_oficial$p DEFVIS NBR, main=NULL)
hist(novo_dados_oficialfp DEFAUD_ BR, main=NULL)
hist(novo_dados_oficial§p DEF_AUD, main=NULL)
hist(novo_dados_oficial$p DEFAUD NBR, main=NULL)
hist(novo_dados_oficial$p DEFCAMIN, main=NULL)
hist(novo_dados_oficialfp DEFCAMIN BR, main=NULL)
hist(novo_dados_oficial§p DEFCAMIN NBR, main=NULL)
hist(novo_dados_oficial$p DEFMENTAL, main=NULL)
hist(novo_dados_oficial$p DEFMENTAL BR, main=NULL)
hist(novo_dados_oficial$p DEFMENTAL NBR, main=NULL)
hist(novo_dados_oficial SRENDA MENSAL V6529 mean, main=NULL)
hist(novo_dados_oficia SRENDA NAOBR_mean, main=NULL)
hist(novo_dados_oficialBRENDA BR_mean, main=NULL)
hist(novo_dados_oficial§Defmentalbr, main=NULL)

#Inserindo uma a uma das variaveis

#Unir o arquivo shapefile ao arquivo sf mais completo pra obtermos um arquivo sf contendo as
variaveis de ambos mas antes, € necessario manter a mesma grafia da variavel em comum
#para alterar o nome da coluna cod_areapond
colnames(DEF)[colnames(DEF) == "CD_APONDE"] <- "COD_AREAPOND"
#Carregar pacote sf

library(sf)

class(dadosDef)

class (dados_sf)
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class (DEF)
#Renomear a coluna no arquivo dados_sf
colnames(dados_sf)[colnames(dados_sf) =="CD_APONDE"] <- "COD_AREAPOND"
novo dados gerais <- left join(dados_sf, dadosDef, by ="COD_AREAPOND")
head (novo_dados_gerais)
#para resumir os dados quantitativos
summary(novo_dados_gerais)
#Instalando tmap
install.packages("tmap")
#Carregando tmap
library(tmap)
#para definir o modo estatico
tmap mode(mode = "plot")
#Pulando a parte do histograma
#Realizando o teste com quantile,jeanks,equal e sd nas variaveis
#SELECIONANDO CADA UMA DAS VARIAVEIS NO TESTE
#P_ brancos
map_cont <- tm_shape(novo_dados gerais) + #indica o nome do arquivo shapefile que sera
mapeado

tm_fill(col = "p BRANCOS" title = "p BRANCOS",style = "cont") + #indica a varidvel e
escala continua

tm_layout(title = "Cont", title.size = 1.0, legend.title.size = 0.6, legend.text.size = 0.6,
legend.outside = TRUE)+ #define o layout

tm_scale bar()

map _eq <- tm_shape(novo dados gerais) + #indica o nome do arquivo shapefile que sera
mapeado

tm_fill(col = "p BRANCOS"title = "p BRANCOS",n = 7, style = "equal", legend.hist =
TRUE) +

tm_layout(title = "Equal", title.size = 1.0, legend.title.size = 0.6, legend.text.size = 0.6,
legend.outside = TRUE)+

tm_scale bar()
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map_qt <- tm_shape(novo_dados_gerais) +
tm_fill(col = "p BRANCOS" title = "p_ BRANCOS",n = 7, style = "quantile", legend.hist =
TRUE) +
tm_layout(title = "Quantile", title.size = 1.0, legend.title.size = 0.6, legend.text.size = 0.6,
legend.outside = TRUE)+
tm_scale bar()
map jk <-tm_shape(novo_dados_gerais) +
tm_fill(col = "p BRANCOS" title = "p BRANCOS",n = 7, style = "jenks", legend.hist =
TRUE) +
tm_layout(title = "Jenks", title.size = 1.0, legend.title.size = 0.6, legend.text.size = 0.6,
legend.outside = TRUE)+
tm_scale bar()
map_sd <- tm_shape(novo dados gerais) +
tm_fill(col = "p BRANCOS" title = "p BRANCOS",n = 7, style = "sd", palette = "RdY1Gn",
legend.hist = TRUE) +
tm_layout(title = "Standard \ndeviation", title.size = 1.0, legend.title.size = 0.6, legend.text.size
= 0.6, legend.outside = TRUE)+
tm_scale bar()
#organiza a apresentacdo dos mapas
tmap arrange(map_cont, map eq,map_qt,map jk,map sd, nrow=3, ncol = 6, heights = unit(c(5,
5), c¢('cm’, 'em')))
#Tentando criar um mapa sem classes pra entender a distribuicao
#P_NAOBRANCOS
map_cont <- tm_shape(novo dados_gerais) +
tm_fill(col ="p NAOBRANCOS", title = "p NAOBRANCOS", style = "cont") +
tm_layout(title = "Cont", title.size = 0.6, legend.title.size = 0.5, legend.text.size = 0.5,
legend.outside = TRUE) +

tm_scale bar()

map_eq <- tm_shape(novo_dados_gerais) +
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tm_fill(col = "p NAOBRANCOS", title = "p. NAOBRANCOS", n = 7, style = "equal",
legend.hist = TRUE) +

tm_layout(title = "Equal", title.size = 0.6, legend.title.size = 0.5, legend.text.size = 0.5,
legend.outside = TRUE) +

tm_scale bar()

map_qt <- tm_shape(novo_dados_gerais) +

tm_fill(col = "p NAOBRANCOS", title = "p. NAOBRANCOS", n = 7, style = "quantile",
legend.hist = TRUE) +

tm_layout(title = "Quantile", title.size = 0.6, legend.title.size = 0.5, legend.text.size = 0.5,
legend.outside = TRUE) +

tm_scale bar()

map_jk <- tm_shape(novo_dados_gerais) +

tm_fill(col = "p NAOBRANCOS", title = "p NAOBRANCOS", n = 7, style = "jenks",
legend.hist = TRUE) +

tm_layout(title = "Jenks", title.size = 0.6, legend.title.size = 0.5, legend.text.size = 0.5,
legend.outside = TRUE) +

tm_scale bar()

map_sd <- tm_shape(novo dados gerais) +

tm_fill(col = "p NAOBRANCOS", title = "p. NAOBRANCOS", n = 7, style = "sd", palette =
"RdAY1Gn", legend.hist = TRUE) +

tm_layout(title = "Standard \ndeviation", title.size = 0.6, legend.title.size = 0.5, legend.text.size
= 0.5, legend.outside = TRUE) +

tm_scale bar()
install.packages("tmap")
library(tmap)
tmap arrange(map_cont, map eq,map_qt,map jk,map sd, nrow=3, ncol = 6, heights = unit(c(5,
5), c¢('cm’, 'em')))
install.packages("grid")
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library(grid)
map_def brancos <- tm_shape(novo_dados_gerais) +

tm_fill(col = "p_ BRANCOS", title = "p_ BRANCOS", style = "cont") + #indica a variavel e
escala continua

tm_scale bar()
map_def Nbrancos <- tm_shape(novo dados_gerais) +

tm_fill(col = "p NAOBRANCOS", title = "p. NAOBRANCOS",style = "cont") + #indica a
variavel e escala continua

tm_scale bar()
map_def <- tm_shape(novo dados_gerais) +

tm_fill(col = "p DEVIS", title = "p DEVIS" style = "cont") + #indica a varidvel e escala

continua

tm_scale bar()
#para organizar os 3 mapas em uma linha
tmap_arrange(map_def brancos,map def Nbrancos,map def,nrow=3, heights = unit(c(8, 1),
c('cm', 'null")))
install.packages("dplyr")
library(dplyr)
head(novo_dados_gerais)
names (novo_dados_gerais)
#para selecionar apenas dados que nao sao NAs
novo_dados_oficial <- novo_dados_gerais %>% filter(!(is.na(COD_AREAPOND)))
install.packages("dplyr")
library(dplyr)
#pra ver a dimensao do objeto criado
dim(novo_dados_oficial)
str(novo_dados_oficial)
# INICIANDO TESTE DE DISCRETIZACAO
library(classInt)
# Calculando objetos pelo classINT para P BRANCOS
pall <- c¢("wheatl", "red3")
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opar <- par(mfrow=c(2,3))

brancos fixed <- classIntervals(novo dados oficial§p BRANCOS, n=8, style="fixed",
fixedBreaks=c(20, 30, 40, 50, 60, 70, 80, 90))

brancos_sd <- classIntervals(novo_dados_oficialsp BRANCOS, n=7, style="sd")

brancos_equal <- classIntervals(novo_dados_oficial$p BRANCOS, n=7, style="equal")

brancos quant <- classIntervals(novo dados oficialSp BRANCOS, n=7, style="quantile")
brancos_fisher <- classIntervals(novo dados_oficial§p BRANCOS, n=7, style="fisher")
brancos_jenks <- classIntervals(novo _dados_oficial$p BRANCOS, n=7, style="jenks")
brancos_dpih <- classIntervals(novo_dados_oficial$p BRANCOS, n=7, style="dpih")
brancos_headtails <- classIntervals(novo_dados_oficial§p BRANCOS, n=7, style="headtails")
brancos_maximum <- classIntervals(novo dados oficial$p BRANCOS, n=7,
style="maximum"

brancos_kmeans <- classIntervals(novo_dados_oficial$p BRANCOS, n=7, style="kmeans")

# Teste do intervalo dos dados para p BRANCOS
print(jenks.tests(brancos_fixed))
print(jenks.tests(brancos_sd))
print(jenks.tests(brancos_equal))
print(jenks.tests(brancos quant))
print(jenks.tests(brancos_jenks))

print(jenks.tests(brancos_kmeans))

# Calculando objetos pelo classINT para P NBRANCOS
pall <- c("wheatl", "red3")

opar <- par(mfrow=c(2,3))

nbrancos]_fixed <- classIntervals(novo_dados_oficial$p NAOBRANCOS, n=7, style="fixed",
fixedBreaks=c(0, 10, 20, 30, 40, 50, 70))
nbrancos] sd <- classIntervals(novo_dados_oficial$§p NAOBRANCOS, n=7, style="sd")
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nbrancos1_equal <- classIntervals(novo_dados_oficial$p NAOBRANCOS, n=7, style="equal")
nbrancosl quant <- classIntervals(novo_dados_oficial§p NAOBRANCOS, n=7,
style="quantile")

nbrancos1_fisher <- classIntervals(novo_dados_oficialsp NAOBRANCOS, n=7, style="fisher")
nbrancos1_jenks <- classIntervals(novo_dados_oficial§p NAOBRANCOS, n=7, style="jenks")
nbrancos1 _dpih <- classIntervals(novo dados oficial§p NAOBRANCOS, n=7, style="dpih")
nbrancos! headtails <- classIntervals(novo_dados_oficial§p NAOBRANCOS, n=7,
style="headtails")

nbrancos]l maximum  <-  classIntervals(novo dados oficial§p NAOBRANCOS, n=7,
style="maximum"

nbrancos! kmeans <- classIntervals(novo_dados_oficial§p NAOBRANCOS, n=7,

style="kmeans")

# Teste do intervalo dos dados para p NBRANCOS
print(jenks.tests(nbrancos1_fixed))
print(jenks.tests(nbrancos1_sd))
print(jenks.tests(nbrancos1 equal))
print(jenks.tests(nbrancos1 _quant))
print(jenks.tests(nbrancos1_jenks))

print(jenks.tests(nbrancos1 kmeans))

# Calculando objetos pelo classINT para P DEFVIS
pall <- c("wheatl", "red3")

opar <- par(mfrow=c(2,3))

defvisl fixed <- classIntervals(novo dados oficial$p DEFVIS, n=5, style="fixed",
fixedBreaks=c(0.0, 10.0, 20.0, 30.0, 40.0))

defvisl sd <- classIntervals(novo_dados oficial$p DEFVIS, n=5, style="sd")

defvisl _equal <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFVIS, n=5, style="equal")
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defvisl quant <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFVIS, n=5, style="quantile")
defvisl_fisher <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFVIS, n=5, style="fisher")
defvisl_jenks <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFVIS, n=5, style="jenks")

defvisl dpih <- classIntervals(novo _dados_oficial§p DEFVIS, n=5, style="dpih")

defvisl headtails <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFVIS, n=5, style="headtails")
defvis] maximum <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFVIS, n=5, style="maximum")

defvisl kmeans <- classIntervals(novo dados_oficialSp DEFVIS, n=5, style="kmeans")

# Teste do intervalo dos dados para p DEFVIS
print(jenks.tests(defvisl fixed))
print(jenks.tests(defvisl sd))
print(jenks.tests(defvisl equal))
print(jenks.tests(defvisl quant))
print(jenks.tests(defvis1 _jenks))
print(jenks.tests(defvis] kmeans))

library(classlIntervals)

install.packages("classIntervals")

# Calculando objetos pelo classINT para P DEFVIS BR
pall <- c("wheatl", "red3")

opar <- par(mfrow=c(2,3))

# Carregar o pacote classInt

library(classInt)

# Calculando objetos pelo classINT para P DEFVIS BR
pall <- c("wheatl", "red3")

opar <- par(mfrow = ¢(2, 3))
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defvisbrl fixed <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFVIS BR, n = 9, style = "fixed",

fixedBreaks = ¢(30, 40, 50, 60, 70, 80, 90, 100))

defvisbrl_sd <- classIntervals(novo_dados oficial$p DEFVIS BR, n =7, style = "sd")
defvisbrl equal <- classIntervals(novo dados oficial$p DEFVIS BR, n =7, style = "equal")

defvisbrl quant <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFVIS BR, n =7, style = "quantile")

defvisbrl _fisher <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFVIS BR, n =7, style = "fisher")

defvisbrl jenks <- classIntervals(novo _dados_oficial§p DEFVIS BR, n=7, style = "jenks")
defvisbrl dpih <- classIntervals(novo dados oficial$p DEFVIS BR, n =7, style = "dpih")

defvisbrl headtails <- classIintervals(novo dados oficial$p DEFVIS BR, n = 7, style

"headtails")

defvisbrl _maximum <- classIntervals(novo dados oficial$p DEFVIS BR, n = 7, style

"maximum")
defvisbrl kmeans <- classIntervals(novo dados oficial$p DEFVIS BR, n = 7,
"kmeans")

# Teste do intervalo dos dados para p DEFVIS BR
print(jenks.tests(defvisbrl fixed))
print(jenks.tests(defvisbrl sd))
print(jenks.tests(defvisbrl _equal))
print(jenks.tests(defvisbrl quant))
print(jenks.tests(defvisbrl jenks))
print(jenks.tests(defvisbrl kmeans))

# Calculando objetos pelo classINT para P DEFVIS NBR
pall <- c("wheatl", "red3")

opar <- par(mfrow = c(2, 3))

style

defvisnbrl_fixed <- classIntervals(novo dados_oficialSp DEFVIS NBR, n = 9, style = "fixed",

fixedBreaks = ¢(30, 40, 50, 60, 70, 80, 90, 100))

defvisnbrl sd <- classIntervals(novo _dados_oficial§p DEFVIS NBR, n=7, style = "sd")
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defvisnbrl _equal <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEFVIS NBR, n =7, style = "equal")
defvisnbrl quant <- classIntervals(novo dados oficial$p DEFVIS NBR, n = 7, style =
"quantile")

defvisnbrl fisher <- classIntervals(novo dados oficial§p DEFVIS NBR, n = 7, style =
"fisher")

defvisnbrl jenks <- classIntervals(novo dados oficial§p DEFVIS NBR, n =7, style = "jenks")
defvisnbrl_dpih <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFVIS NBR, n =7, style = "dpih")
defvisnbrl headtails <- classIntervals(novo_dados oficial$p DEFVIS NBR, n = 7, style
"headtails")

defvisnbrl maximum <- classIntervals(novo dados oficial§p DEFVIS NBR, n = 7, style

"maximum")

defvisnbrl kmeans <- classIntervals(novo dados oficialSp DEFVIS NBR, n = 7, style

"kmeans")

# Teste do intervalo dos dados para p DEFVIS BR
print(jenks.tests(defvisnbrl_fixed))
print(jenks.tests(defvisnbrl sd))
print(jenks.tests(defvisnbrl_equal))
print(jenks.tests(defvisnbrl quant))
print(jenks.tests(defvisnbrl jenks))

print(jenks.tests(defvisnbrl kmeans))

# Carregar o pacote classInt

library(classInt)
# Calculando objetos pelo classINT para P DEFAUD

pall <- c("wheatl", "red3")

opar <- par(mfrow=c(2,3))
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defaudl fixed <- classIntervals(novo dados oficial$p DEF AUD, n=7, style="fixed",
fixedBreaks=c(2, 3, 4, 5, 6, 7, 8))

defaudl sd <- classIntervals(novo dados oficial$p DEF AUD, n=7, style="sd")

defaudl equal <- classIntervals(novo dados oficial$p DEF AUD, n=7, style="equal")

defaudl quant <- classIntervals(novo _dados_oficial§p DEF AUD, n=7, style="quantile")
defaudl fisher <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEF AUD, n=7, style="fisher")

defaudl jenks <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEF AUD, n=7, style="jenks")

defaudl dpih <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEF AUD, n=7, style="dpih")

defaudl headtails <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEF_AUD, n=7, style="headtails")
defaudl maximum <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEF AUD, n=7,
style="maximum")

defaud1l kmeans <- classIntervals(novo dados oficial§p DEF AUD, n=7, style="kmeans")

# Teste do intervalo dos dados para p DEFAUD
print(jenks.tests(defaud1 fixed))
print(jenks.tests(defaudl sd))
print(jenks.tests(defaudl equal))
print(jenks.tests(defaud1 quant))
print(jenks.tests(defaudl jenks))
print(jenks.tests(defaudl kmeans))

# Carregar o pacote classlnt

library(classInt)

# Calculando objetos pelo classINT para P DEFAUD nBR
pall <- ¢("wheatl", "red3")

opar <- par(mfrow=c(2,3))

defNbrl fixed <- classIntervals(novo dados oficial§p DEFAUD NBR, n=7, style="fixed",
fixedBreaks=c(20, 35, 50, 65, 80, 95, 100))
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defNbrl _sd <- classIntervals(novo _dados oficial§p DEFAUD NBR, n=7, style="sd")

defNbrl _equal <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFAUD NBR, n=7, style="equal")
defNbrl_quant <- classIntervals(novo dados oficialSp DEFAUD NBR, n=7, style="quantile")
defNbrl _fisher <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFAUD_ NBR, n=7, style="fisher")
defNbrl_jenks <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEFAUD NBR, n=7, style="jenks")
defNbrl _dpih <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFAUD NBR, n=7, style="dpih")
defNbrl headtails <- classIntervals(novo dados_oficial$p DEFAUD NBR, n=7,
style="headtails")

defNbrl maximum <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEFAUD NBR, n=7,
style="maximum"

defNbrl kmeans <- classIntervals(novo _dados_oficial§p DEFAUD NBR, n=7,

style="kmeans")

# Teste do intervalo dos dados para p DEFAUD NBR
print(jenks.tests(defNbrl _fixed))
print(jenks.tests(defNbrl sd))
print(jenks.tests(defNbrl equal))
print(jenks.tests(defNbrl _quant))
print(jenks.tests(defNbrl _jenks))
print(jenks.tests(defNbrl kmeans))

# Carregar o pacote classInt

library(classInt)
# Calculando objetos pelo classINT para P DEFAUD BR

pall <- c("wheatl", "red3")

opar <- par(mfrow=c(2,3))
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defaudbrl fixed <- classIntervals(novo dados oficial§p DEFAUD BR, n=7, style="fixed",
fixedBreaks=c(20, 35, 50, 65, 80, 95, 100))

defaudbrl sd <- classIntervals(novo_dados oficial$p DEFAUD BR, n=7, style="sd")
defaudbrl equal <- classIntervals(novo_dados oficial§p DEFAUD BR, n=7, style="equal")
defaudbrl_quant <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFAUD BR, n=7, style="quantile")
defaudbrl_fisher <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFAUD BR, n=7, style="fisher")
defaudbrl jenks <- classIntervals(novo _dados_oficial§p DEFAUD BR, n=7, style="jenks")
defaudbrl_dpih <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEFAUD BR, n=7, style="dpih")
defaudbrl headtails <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEFAUD BR, n=7,
style="headtails")

defaudbrl maximum <- classIntervals(novo _dados_oficial§p DEFAUD BR, =7,
style="maximum")

defaudbrl kmeans <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEFAUD BR, n=7,

style="kmeans")

# Teste do intervalo dos dados para p DEFAUD BR
print(jenks.tests(defaudbr1 fixed))
print(jenks.tests(defaudbrl _sd))
print(jenks.tests(defaudbrl _equal))
print(jenks.tests(defaudbr1l quant))
print(jenks.tests(defaudbrl jenks))
print(jenks.tests(defaudbr]l kmeans))

# Carregar o pacote classInt

library(classInt)
# Calculando objetos pelo classINT para P DEFCAMIN

pall <- c("wheatl", "red3")

opar <- par(mfrow=c(2,3))
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defcaml fixed <- classlntervals(novo dados oficialSp DEFCAMIN, n=5, style="fixed",
fixedBreaks=c(1, 3, 5,7, 9))

defcam1 sd <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEFCAMIN, n=5, style="sd")

defcam1 equal <- classIntervals(novo dados_oficial§p DEFCAMIN, n=5, style="equal")
defcaml_quant <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFCAMIN, n=5, style="quantile")
defcam1 _fisher <- classIntervals(novo _dados oficial§p DEFCAMIN, n=5, style="fisher")
defcam1 _jenks <- classIntervals(novo dados oficial$p DEFCAMIN, n=5, style="jenks")
defcam1 _dpih <- classIntervals(novo_dados_oficials$p DEFCAMIN, n=5, style="dpih")
defcam1 headtails <- classIntervals(novo _dados_oficial§p DEFCAMIN, n=5, style="headtails")
defcaml maximum <- classIntervals(novo_dados_oficialSp DEFCAMIN, n=5,
style="maximum")

defcam1 kmeans <- classIntervals(novo_dados oficial§p DEFCAMIN, n=5, style="kmeans")

# Teste do intervalo dos dados para p DEFCAMIN
print(jenks.tests(defcam1_fixed))
print(jenks.tests(defcam1 sd))
print(jenks.tests(defcam1 equal))
print(jenks.tests(defcam1_quant))
print(jenks.tests(defcam1_jenks))

print(jenks.tests(defcam1 kmeans))

# Carregar o pacote classlnt

library(classInt)

# Calculando objetos pelo classINT para P DEFCAMIN NBR
pall <- ¢("wheatl", "red3")

opar <- par(mfrow=c(2,3))

defenbrl fixed <- classlntervals(novo dados_oficial$p DEFCAMIN NBR, n=8, style="fixed",
fixedBreaks=c(0, 10, 20, 30, 40, 50, 60, 70, 80))
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defcnbrl_sd <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFCAMIN_ NBR, n=7, style="sd")
defenbrl _equal <- classIntervals(novo _dados oficialfp DEFCAMIN NBR, n=7, style="equal")
defcnbrl quant <- classIntervals(novo _dados_oficial$p DEFCAMIN NBR, n=7,
style="quantile")

defcnbrl _fisher <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEFCAMIN NBR, n=7,
style="fisher")

defcnbrl_jenks <- classIntervals(novo_dados oficial$p DEFCAMIN NBR, n=7, style="jenks")
defenbrl_dpih <- classIntervals(novo_dados_oficialsp. DEFCAMIN NBR, n=7, style="dpih")
defcnbrl headtails <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFCAMIN NBR, n=7,
style="headtails")

defcnbrl maximum  <-  classIntervals(novo dados oficialSp DEFCAMIN NBR, =7,
style="maximum")

defcnbrl kmeans <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEFCAMIN NBR, n=7,

style="kmeans")

# Teste do intervalo dos dados para p DEFCAMIN NBR
print(jenks.tests(defcnbrl fixed))
print(jenks.tests(defcnbrl _sd))

print(jenks.tests(defcnbrl equal))
print(jenks.tests(defcnbrl quant))
print(jenks.tests(defcnbrl _jenks))
print(jenks.tests(defcnbrl kmeans))

# Carregar o pacote classInt

library(classInt)

# Calculando objetos pelo classINT para P DEFCAMIN BR
pall <- c("wheatl", "red3")

opar <- par(mfrow=c(2,3))
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defcbrl fixed <- classIntervals(novo _dados_oficial§p DEFCAMIN BR, n=5, style="fixed",
fixedBreaks=c(20, 40, 60, 80, 100))

defcbrl _sd <- classlntervals(novo_dados_oficialfp DEFCAMIN BR, n=5, style="sd")

defcbrl equal <- classIntervals(novo_dados oficial§p DEFCAMIN_ BR, n=5, style="equal")
defcbrl _quant <- classIntervals(novo _dados_oficial$p DEFCAMIN_BR, n=5, style="quantile")
defcbrl _fisher <- classIntervals(novo dados oficialsp DEFCAMIN_ BR, n=5, style="fisher")
defcbrl jenks <- classIntervals(novo _dados_oficial§p DEFCAMIN_ BR, n=5, style="jenks")
defcbrl _dpih <- classlntervals(novo_dados_oficial$p DEFCAMIN_BR, n=5, style="dpih")
defcbrl headtails <- classIntervals(novo _dados_oficial§p DEFCAMIN_ BR, n=5,
style="headtails")

defcbrl maximum <- classIntervals(novo dados_oficial$p DEFCAMIN_ BR, n=5,
style="maximum")

defcbrl kmeans <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEFCAMIN_ BR, n=5,

style="kmeans")

# Teste do intervalo dos dados para p DEFCAMIN BR
print(jenks.tests(defcbrl fixed))
print(jenks.tests(defcbrl_sd))

print(jenks.tests(defcbrl equal))
print(jenks.tests(defcbrl quant))
print(jenks.tests(defcbrl jenks))
print(jenks.tests(defcbr]l _kmeans))

# Calculando objetos pelo classINT para P DEFMENTAL
pall <- c("wheatl", "red3")

opar <- par(mfrow=c(2,3))

defmentall fixed <- classIntervals(novo dados oficial§p DEFMENTAL, n=5, style="fixed",
fixedBreaks=c(0, 0.5, 1.0, 1.5, 2))
defmentall sd <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFMENTAL, n=5, style="sd")
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defmentall_equal <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFMENTAL, n=5, style="equal")
defmentall quant <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEFMENTAL, n=5,
style="quantile")

defmentall_fisher <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEFMENTAL, n=5, style="fisher")
defmentall jenks <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEFMENTAL, n=5, style="jenks")
defmentall dpih <- classIntervals(novo dados oficialsp. DEFMENTAL, n=5, style="dpih")
defmentall headtails <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEFMENTAL, n=5,
style="headtails")

defmentall maximum <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEFMENTAL, n=5,
style="maximum"

defmentall kmeans <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEFMENTAL, n=5,

style="kmeans")

# Teste do intervalo dos dados para p DEFMENTAL
print(jenks.tests(defmentall fixed))
print(jenks.tests(defmentall sd))
print(jenks.tests(defmentall equal))
print(jenks.tests(defmentall quant))
print(jenks.tests(defmentall jenks))

print(jenks.tests(defmentall kmeans))

# Calculando objetos pelo classINT para P DEFMENTAL BR
pall <- c("wheatl", "red3")

opar <- par(mfrow=c(2,3))

defmebrl_fixed <- classIntervals(novo_dados_oficialSp DEFMENTAL BR, n=6, style="fixed",
fixedBreaks=c(0, 20, 40, 60, 80, 100))

defmebrl_sd <- classIntervals(novo_dados_oficialSp DEFMENTAL BR, n=6, style="sd")
defmebrl equal <- classIntervals(novo _dados_oficialSp DEFMENTAL BR, n=6,
style="equal")
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defmebrl quant <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFMENTAL BR, n=6,
style="quantile")

defmebrl _fisher <- classIntervals(novo dados_oficial§p DEFMENTAL BR, =0,
style="fisher")

defmebrl _jenks <- classIntervals(novo_dados_oficialSp DEFMENTAL BR, n=0,
style="jenks")

defmebrl_dpih <- classIntervals(novo_dados oficialsp DEFMENTAL BR, n=6, style="dpih")
defmebrl headtails  <-  classIntervals(novo dados oficial$p DEFMENTAL BR, n=6,
style="headtails")

defmebr]l maximum  <- classlntervals(novo dados oficialSp DEFMENTAL BR, n=6,
style="maximum")

defmebrl kmeans <- classIntervals(novo dados oficialSp DEFMENTAL BR, n=6,

style="kmeans")

# Teste do intervalo dos dados para p DEFMENTAL BR
print(jenks.tests(defmebrl fixed))
print(jenks.tests(defmebrl sd))
print(jenks.tests(defmebrl_equal))
print(jenks.tests(defmebr] quant))
print(jenks.tests(defmebrl jenks))
print(jenks.tests(defmebrl kmeans))

# Calculando objetos pelo classINT para P DEFMENTAL NBR
pall <- c("wheatl", "red3")

opar <- par(mfrow=c(2,3))
defmeNbrl fixed <-  classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFMENTAL NBR, n=7,

style="fixed", fixedBreaks=c(0, 20, 40, 50, 60, 80, 90))
defmeNbrl _sd <- classIntervals(novo_dados_oficial§p DEFMENTAL NBR, n=7, style="sd")
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defmeNbrl equal <-  classIntervals(novo _dados_oficial§p DEFMENTAL NBR, n=7,
style="equal")

defmeNbrl quant <-  classIntervals(novo dados oficialp DEFMENTAL NBR, n=7,
style="quantile")

defmeNbrl fisher = <-  classIntervals(novo_dados oficial$p DEFMENTAL NBR, n=7,
style="fisher")

defmeNbrl jenks  <-  classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFMENTAL NBR, n=7,
style="jenks")

defmeNbrl dpih <- classIntervals(novo_dados_oficial$p DEFMENTAL NBR, n=7,
style="dpih")

defmeNbrl headtails <- classIntervals(novo dados oficial§p DEFMENTAL NBR, n=7,
style="headtails")

defmeNbrl maximum <- classIntervals(novo dados oficial$p DEFMENTAL NBR, n=7,
style="maximum"

defmeNbrl kmeans <- classIntervals(novo dados oficial§p DEFMENTAL NBR, =7,

style="kmeans")

# Teste do intervalo dos dados para p DEFMENTAL NBR
print(jenks.tests(defmeNbr1_fixed))

print(jenks.tests(defmeNbr1 sd))

print(jenks.tests(defmeNbr1 equal))

print(jenks.tests(defmeNbr1 quant))

print(jenks.tests(defmeNbr1 jenks))

print(jenks.tests(defmeNbr1 kmeans))

library (classInt)

# Calculando objetos pelo classINT para RENDA MENSAL V6529 MEAN
pall <- ¢("wheatl", "red3")

opar <- par(mfrow=c(2,3)) # Adicionando o paréntese de fechamento aqui

rendal fixed <- classIntervals(novo dados oficial SRENDA MENSAL V6529 mean, n=60,
style="fixed", fixedBreaks=c(0, 1000, 5000, 10000, 15000, 20000))
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rendal sd <- classintervals(novo dados oficial S RENDA MENSAL V6529 mean, n=6,
style="sd")

rendal _equal <- classIntervals(novo dados oficial SRENDA MENSAL V6529 mean, n=6,
style="equal")

rendal quant <- classIntervals(novo dados oficial SRENDA MENSAL V6529 mean, n=6,
style="quantile")

rendal fisher <- classIntervals(novo dados oficialBRENDA MENSAL V6529 mean, n=6,
style="fisher")

rendal jenks <- classIntervals(novo dados oficial SRENDA MENSAL V6529 mean, n=6,
style="jenks")

rendal dpih <- classIntervals(novo _dados oficialBRENDA MENSAL V6529 mean, n=6,
style="dpih")

rendal headtails <- classIntervals(novo_dados oficial SRENDA MENSAL V6529 mean, n=6,
style="headtails")

rendal maximum <- classintervals(novo dados_oficial S RENDA MENSAL V6529 mean,
n=6, style="maximum")

rendal kmeans <- classIntervals(novo dados_oficial SRENDA MENSAL V6529 mean, n=6,

style="kmeans")

# Teste do intervalo dos dados para RENDA MENSAL V6529 MEAN
print(jenks.tests(rendal fixed))

print(jenks.tests(rendal sd))

print(jenks.tests(rendal equal))

print(jenks.tests(rendal quant))

print(jenks.tests(rendal jenks))

print(jenks.tests(rendal kmeans))

# Calculando objetos pelo classINT para RENDA MENSAL NBR mean
pall <- c("wheatl", "red3")

opar <- par(mfrow=c(2,3)) # Adicionei o paréntese de fechamento aqui
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rendanbrl fixed <-  classIntervals(novo dados oficialBRENDA NAOBR mean,
style="fixed", fixedBreaks=c(0, 1000, 5000, 10000, 15000, 20000))

n=6,

rendanbrl_sd <- classIntervals(novo dados oficial S RENDA NAOBR_mean, n=6, style="sd")

rendanbrl _equal <

classIntervals(novo_dados_oficial S RENDA NAOBR mean,
style="equal")

rendanbrl _quant <-  classIntervals(novo dados oficial SRENDA NAOBR_ mean,
style="quantile")

rendanbrl fisher = <-  classIntervals(novo dados oficialSRENDA NAOBR mean,
style="fisher")

rendanbrl_jenks  <-  classIntervals(novo_dados oficial SRENDA NAOBR mean,
style="jenks")

rendanbrl dpih  <- classIntervals(novo_dados_oficialSRENDA NAOBR mean,
style="dpih")

rendanbrl_headtails <- classIntervals(novo dados oficial S RENDA NAOBR mean,
style="headtails")

rendanbrl maximum <- classintervals(novo dados oficial SRENDA NAOBR mean,
style="maximum"

rendanbrl_kmeans <- classIntervals(novo dados oficial SRENDA NAOBR mean,

style="kmeans")

# Teste do intervalo dos dados para RENDA MENSAL NBR mean
print(jenks.tests(rendanbr1 _fixed))

print(jenks.tests(rendanbrl_sd))

print(jenks.tests(rendanbrl equal))

print(jenks.tests(rendanbrl _quant))
print(jenks.tests(rendanbrl_jenks))

print(jenks.tests(rendanbrl _kmeans))

# Adicionar a coluna de teste de Jenks pra cada variavel ao dataframe

n=6,

n=6,

n=>o6,

=6’

:6’

=6’

n=6,

=6’
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library(dplyr)
#P_brancos
novo_dados_oficial <- novo_dados_oficial %>%
mutate(BRANCOS = cut(p. BRANCOS, brancos_jenks$brks, include.lowest = TRUE))
names (novo_dados_oficial)
#p_ Nbrancos
novo_dados_oficial <- novo_dados_oficial %>%
mutate(NBRANCOS|1 = cut(p NAOBRANCOS, nbrancos1 sd$brks, include.lowest = TRUE))
names (novo_dados_oficial)
#Detvis
novo_dados_oficial <- novo_dados_oficial %>%
mutate(DEFVIS1 = cut(p DEFVIS, defvisl jenks$brks, include.lowest = TRUE))
names (novo_dados_oficial)
#DefVis_Br
novo_dados_oficial <- novo_dados_oficial %>%
mutate(DEFVISBR1 = cut(p DEFVIS BR, defvisbrl sdS$brks, include.lowest = TRUE))
names (novo_dados_oficial)
#Def vis Nbr
novo_dados_oficial <- novo_dados_oficial %>%
mutate(DEFVISnBR1 = cut(p DEFVIS_NBR, defvisnbrl_jenks$brks, include.lowest = TRUE))
names (novo_dados_oficial)
#Defaud
novo_dados _oficial <- novo_dados_oficial %>%
mutate(DEFaudl = cut(p_ DEF_AUD, defaudl jenks$brks, include.lowest = TRUE))
names (novo_dados_oficial)
# Defaud_br
novo_dados _oficial <- novo_dados_oficial %>%
mutate(DEFaudbrl = cut(p DEFAUD_ BR, defaudbrl sdS$brks, include.lowest = TRUE))
names (novo_dados_oficial)
# Defaud nbr

novo_dados _oficial <- novo_dados_oficial %>%
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mutate(DEFaudnbrl = cut(p. DEFAUD NBR, defNbrl_sd$brks, include.lowest = TRUE))
names (novo_dados_oficial)
# Defcamin
novo_dados_oficial <- novo_dados_oficial %>%
mutate(Defcaminl = cut(p DEFCAMIN, defcam1_sd$brks, include.lowest = TRUE))
names (novo_dados_oficial)
# Defcaminbr
novo_dados_oficial <- novo_dados_oficial %>%
mutate(Defcbrl= cut(p DEFCAMIN BR, defcbrl sd$brks, include.lowest = TRUE))
names (novo_dados_oficial)
# DefcamNbr
novo_dados_oficial <- novo_dados_oficial %>%

mutate(Defcnbr= cut(p. DEFCAMIN NBR, defcnbrl sd$brks, include.lowest = TRUE))
names (novo_dados_oficial)
# defmental
novo_dados_oficial <- novo_dados_oficial %>%

mutate(Defmel= cut(p. DEFMENTAL, defmentall jenks$brks, include.lowest = TRUE))
names (novo_dados_oficial)
# Defmentalbr
novo_dados_oficial <- novo_dados_oficial %>%

mutate(Defmebr1= cut(p DEFMENTAL BR, defmebrl_jenks$brks, include.lowest = TRUE))
names (novo_dados_oficial)
# DefmentalNBR
novo_dados_oficial <- novo_dados_oficial %>%

mutate(DefmeNbr1= cut(p DEFMENTAL NBR, defmeNbrl jenks$brks, include.lowest =

TRUE))
names (novo_dados_oficial)
library (dplyr)
# rendamensal

novo_dados _oficial <- novo_dados_oficial %>%
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mutate(rendal= cut(RENDA MENSAL V6529 mean, rendal jenksS$brks, include.lowest =
TRUE))
names (novo_dados_oficial)
# rendabr
novo_dados_oficial <- novo_dados_oficial %>%
mutate(rendabrl= cut(RENDA BR mean, rendabrl jenks$brks, include.lowest = TRUE))
names (novo_dados_oficial)
# rendaNbr
novo_dados_oficial <- novo_dados_oficial %>%
mutate(rendaNbrl= cut(RENDA NAOBR mean, rendanbrl jenks$brks, include.lowest =
TRUE))
names (novo_dados_oficial)
#Exportar essa coluna como dataflame pro qgis
library(sf)
st write(novo_dados_oficial, "dadosdis.shp")

print(novo_dados_oficial)

library(tmap)
# Criando os graficos tmap
brancos_sd <- tm_shape(novo dados_oficial, bbox = novo_dados_oficial)+
tm_fill()+
tm_shape(novo_dados_oficial) + #indica o nome do arquivo shapefile que serd mapeado
tm_fill(col = "brancos_sd" title = "", style = "sd", palette = "Oranges", legend.hist = TRUE) +
tm_layout(title = "Renda de n-brancos em SP", title.size = 0.6, legend.title.size = 0.7,
legend.text.size = 0.6, legend.outside = TRUE, bg.color = "aliceblue")+
tm_shape(novo_dados_oficial)+
tm_borders(col = "white", lwd = 1)+
tm_credits("Fonte: IBGE SENSO 2010 - Arielly", position = c("RIGHT", "BOTTOM"))+
tm_scale bar(width = 0.2, position = ¢("0.71", "0.13"))
#para visualizar o mapa

brancos_sd
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# Carregar o pacote 'tmap'

library(tmap)

# Exibir o mapa com as seguintes variaveis
tm_shape(novo_dados_oficial) + # Especifica o objeto sf a ser mapeado
tm_fill(col = "DEFVIS1", # Especifica a coluna do shapefile a ser usada para preenchimento
title = "% de deficientes visuais em Sao Paulo",
style ="sd") # Define o estilo de preenchimento
# Criando os graficos usando viridis para uma escala continua com ggplot

# Carregar os pacotes necessarios

library(ggplot2)
library(sf)
library(viridis)
library(ggspatial)
# Criando os graficos tmap
defvis.sd <- tm_shape(novo_dados_oficial, bbox =novo_dados_oficial)+
tm_fill()+
tm_shape(novo_dados_oficial) + #indica o nome do arquivo shapefile que serd mapeado
tm_fill(col = "DEFVIS1" title = "DEFVIS1", style = "sd", palette = "Oranges", legend.hist =
TRUE) +
tm_layout(title = "% de DEFVIS em Sao Paulo", title.size = 0.8, legend.title.size = 0.5,
legend.text.size = 0.5, legend.outside = TRUE, bg.color = "aliceblue")+
tm_shape(novo dados oficial)+
tm_borders(col = "white", lwd = 1)+
tm_credits("Fonte: IBGE CENSO 2010 feito por Arielly", position = c("RIGHT",
"BOTTOM"))+
tm_scale bar(width = 0.2, position = ¢("0.71", "0.13"))
#para visualizar o mapa

defvis.sd
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library(tmap)

# Criando o mapa basico
defvisbr.sd <- tm_shape(novo dados_oficial) +
tm_fill(col = "DEFVISBR1", title = "%", style = "sd", palette = "Oranges", legend.hist =
TRUE) +
tm_borders(col = "white", lwd = 1) +
tm_layout(title = "Deficientes visuais que se declaram brancos em SP",
title.size = 0.8,
legend.title.size = 0.5,
legend.text.size = 0.5,
legend.outside = TRUE,
bg.color = "aliceblue") +
tm_credits("Fonte: IBGE CENSO 2010 por Arielly", position = ¢("RIGHT", "BOTTOM")) +
tm_scale bar(width = 0.2, position = ¢("0.71", "0.13"))

# Adicionando a rosa dos ventos
defvisbr.sd <- defvisbr.sd +
tm_compass(position = c("RIGHT", "TOP"), type = "arrow", size = 0.5)

# Exibindo o mapa

defvisbr.sd

library(tmap)

# Criando o mapa basico

DEFaudl.jenks <- tm_shape(novo dados_oficial) +
tm_fill(col = "DEFaudl1", title = "", style = "jenks", palette = "Oranges", legend.hist = TRUE) +
tm_borders(col = "white", lwd = 1) +

tm_layout(title = "Deficientes auditivos em SP",
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title.size = 0.8,

legend.title.size = 0.5,

legend.text.size = 0.5,

legend.outside = TRUE,

bg.color = "aliceblue") +
tm_credits("Fonte: IBGE CENSO 2010 por Arielly", position = ¢("RIGHT", "BOTTOM")) +
tm_scale bar(width = 0.2, position = ¢("0.71", "0.13"))

# Adicionando a rosa dos ventos
DEFaud]1.jenks <- DEFaud].jenks +
tm_compass(position = c("RIGHT", "TOP"), type = "arrow", size = 0.5)

# Exibindo o mapa

DEFaudl.jenks

# Criando os graficos tmap
rendal jenks <- tm_shape(novo_dados_oficial, bbox = novo_dados_oficial)+
tm_fill()+
tm_shape(novo_dados_oficial) + #indica o nome do arquivo shapefile que serd mapeado
tm_fill(col = "rendal" title ="", style = "jenks", palette = "Oranges", legend.hist = TRUE) +
tm_layout(title = "Renda geral em SP", title.size = 0.6, legend.title.size = 0.7, legend.text.size =
0.6, legend.outside = TRUE, bg.color = "aliceblue")+
tm_shape(novo_dados_oficial)+
tm_borders(col = "white", Ilwd = 1)+
tm_credits("Fonte: IBGE CENSO 2010 - Arielly", position = ¢("RIGHT", "BOTTOM"))+
tm_scale bar(width = 0.2, position = ¢("0.71", "0.13"))
#para visualizar o mapa

rendal.jenks
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# Criando o mapa
rendal .jenks <- tm_shape(novo_dados_oficial, bbox = novo _dados_oficial) +
tm_fill(col = "rendal",
title ="",
style = "jenks",
palette = "Oranges",
legend.hist = TRUE) +
tm_layout(title = "Renda geral em SP",
title.size = 0.6,
legend.title.size = 0.7,
legend.text.size = 0.6,
legend.outside = TRUE,
bg.color = "aliceblue") +
tm_shape(novo_dados_oficial) +
tm_borders(col = "white", lwd = 1) +
tm_credits("Fonte: IBGE CENSO 2010 por Arielly", position = ¢("RIGHT", "BOTTOM")) +
tm_scale bar(width = 0.2, position = ¢("0.71", "0.13")) +
tm_compass(position = c¢("RIGHT", "TOP"), type = "arrow", size = 0.5)
# Visualizando o mapa
rendal.jenks
library(ggspatial)
#Para usar p_defvis (sem a variavel de jenks)
library(ggplot2)
library(ggspatial)
library(sf)

# Definindo uma paleta de cores em tons de laranja

orange palette <- colorRampPalette(c("yellow", "orange", "red"))(256)

ggplot(data = novo_dados_oficial) +
geom_sf(aes(fill = p DEFVIS BR)) +
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scale fill gradientn(colors = orange palette) + # Usar a paleta de cores laranja personalizada
labs(

title = "Pessoas brancas com deficiéncia visual em Sao Paulo-SP",

fill = "% defvis brancos",

caption = "Fonte: IBGE 2010 feito por ARIELLY"
)+
theme minimal() +

annotation_scale(location = "bl", width hint = 0.5) + # Adicionar escala no canto inferior

esquerdo
annotation north_arrow(location = "br", which _north = "true",
style = north_arrow_fancy orienteering) # Adicionar rosa dos ventos no canto

inferior direito

install.packages("viridis")

library(viridis)

# Definindo uma paleta de cores em tons de laranja

orange palette <- colorRampPalette(c("yellow", "orange", "red"))(256)

ggplot(data = novo_dados_oficial) +
geom_sf(aes(fill=p DEFVIS NBR)) +
scale fill gradientn(colors = orange palette) + # Usar a paleta de cores laranja personalizada
labs(
title = "Pessoas ndo brancas com deficiéncia visual em SP",
fill = "% defvis n-brancos",
caption = "Fonte: IBGE 2010 feito por ARIELLY"

)+

79



theme minimal() +
annotation_scale(location = "bl", width_hint = 0.5) + # Adicionar escala no canto inferior
esquerdo
annotation north arrow(location = "br", which_north = "true",
style =north_arrow_fancy orienteering) # Adicionar rosa dos ventos no canto

inferior direito

ggplot(data = novo_dados_oficial) +

geom_sf(aes(fill = cut(DEFVIS,

breaks = ¢(20.0, 30.0, 40.0, 50.0, 60.0, 70.0, 80.0, 90.0, 100.0)),
labels = ¢("10.0-30.0%", "30.1-50.0%", "50.1-70.0%", "70.1-90.0%",

"90.1%+™"))) +

scale fill manual(values = viridis_pal()(6)) +

labs(title = "Porcentual de deficientes visuais em Sdo Paulo - SP", fill ="p DEFVIS") +

theme minimal() +

annotation_scale(location = "bl", width_hint =0.5) +

annotation north arrow(location = "br", which north = "true",

style = north_arrow_fancy orienteering)

#CONSTRUINDO COEFICIENTES DE MORAN"S
install.packages("spdep")

library(spdep)

# Criacao do boxsplot

# Carregando os pacotes

install.packages("spdep")

library(spdep)

# Criar vizinhanga

nb <- poly2nb(novo_dados_oficial)

# Converter vizinhanga em lista de pesos
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lw <- nb2listw(nb, style ="W", zero.policy = TRUE)

install.packages("RColorBrewer")
library(RColorBrewer)

# Calcular o coeficiente de Moran para BRANCOS:

I <- moran(novo_dados_oficial$p BRANCOS, 1w, length(nb), Szero(lw))[1]
I

moran.test(novo_dados_oficial$p BRANCOS, Iw, alternative="greater")
library(rgeoda)

#para calcular uma matriz de pesos do tipo 'queen’

queen w <- queen weights(novo dados oficial)

#para visualizar

summary(queen_w)

#para selecionar a coluna 'tmi' de 'coorte2'

percentualbr = novo _dados_oficial["p BRANCOS"]

#para calcular o moran local da tmi

lisa_percentualbr <- local moran(queen_w, percentualbr)

#para definir as cores

lisa_colors <- lisa_colors(lisa_percentualbr)

#para definir os rotulos

lisa_labels <- lisa_labels(lisa_percentualbr)
#para definir os clusters

lisa_clusters <- lisa_clusters(lisa_percentualbr)

#para plotar o mapa do Moran local para brancos



plot(st_geometry(percentualbr),
col=sapply(lisa_clusters, function(x){return(lisa_colors[[x+1]])}),
border = "#333333", lwd=0.2)

title(main = "Moran Local do percentual de pessoas brancas em SP")

legend('bottomleft', legend = lisa_labels, fill =lisa_colors, border = "#eeeeee")
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