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RESUMO

A Clinica do Leite 6 uma instituigao da Esalq/USP que realiza an61ise de leite para

produtores e empresas, e tem como objetivo melhorar a qualidade do leite no estado

de sao Paulo. Ao longo de sua hist6ria, esta instituigao coletou uma grande

quantidade de dados, que sao basicamente informag6es sobre an61ise de leite e

dados zoot6cnicos. Consolidar,' organizar e cruzar toda esta informagao 6 uma

necessidade para se conhecer profundamente o cen6rio da qualidade do leite no

estado e mesmo no pais, e poder vislumbrar pontos que possam ser melhorados

neste cen6rio. O objetivo deste trabalho 6 desenvolver um Data Warehouse (DW)

que sera parte se uma solu9ao de Business Intelligence (Bl) para resolver esses
cruzamentos em uma estrutura robusta e eficiente. Com esta ferramenta sera

possivel responder de forma rapida e simples perguntas que no sistema antigo

seriam extremamente dificeis e mesmo inviaveis ao usuario final que nao possua
conhecimento t6cnico. Com a maior facilidade de acesso aos dados hist6ricos da

Clinica do Leite espera-se incentivar seu estudo, e desta forma contribuir para

aumentar o conhecimento do cenario leiteiro do estado e at6 do pais.

Consequentemente, pesquisadores poderao desenvolver seus estudos com maior

efici6ncia e qualidade, contribuindo para o direcionamento de melhorias neste
cen6rio.

Palavras-chave: Data Warehouse. Business Intelligence. Clinica do Leite. Cenario
leiteiro



ABSTRACT

The Clinica do Leite is an institution of Esalq/USP that makes milk analysis to

producers and companies, and aims to improve the quality of milk in the state of sao

Paulo. Throughout its history, this institution has collected a large amount of data,

which are basically information on milk analysis and livestock performance data.

Consolidate, organize and cross all of this information is'a necessity to deeply know

the stage of milk quality in the state and even the country, and can identify parts that

may be improved in this scenario. The objective of this work is to develop a Data

Warehouse (DW) that will be part of a solution of Business Intelligence (Bl) to resolve

these crosses in a robust and efficient data structure. With this tool will be possible to

respond quickly and easily questions that in the old system would be extremely

difficult or even impractical to end user that has no technical knowledge. With easy

access to historical data of the Clinica do Leite is expected to encourage it study, and

thereby help to raise awareness of the actual scenario of the state and even the

country. Consequently, researchers can develop their studies with greater efficiency

and quality, contributing to improvements in this scenario.

Keywords: Data Warehouse. Business Intelligence. Clinica do Leite. Dairy Scenario.
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1 INTRODUGAO

A Clinica do Leite 6 um setor do Departamento de zootecnia da Esalq/USP,

que tem como objetivos principais avaliar a qualidade do leite no estado de sao

Paulo, e mesmo no Brasil, e aumentar a efici6ncia econ6mica da cadeia do leite

atrav6s da identificagao de areas de inefici6ncia zoot6cnica.

Uma grande quantidade de dados vem sendo coletada pela Clinica do Leite

ao longo de sua hist6ria, desde a d6cada de 90, sao basicamente informag6es sobre

an61ise de leite e dados zoot6cnicos. Consolidar, organizar e cruzar toda esta

informagao 6 uma necessidade para se conhecer profundamente o cen6rio da

qualidade do leite no estado e mesmo no pais, e poder vislumbrar pontos que

possam ser melhorados neste cen6rio.

Por exemplo, um pesquisador pode estar desenvolvendo um estudo sobre

uma determinada doenga e estar interessado em saber em quais mesorregi6es do
estado existe maior incid6ncia dela. O banco de dados atual da Clinica do Leite tem

esta informagao, por6m para chegar at6 eIa sera necessario um consideravel

esforgo e tamb6m conhecimento t6cnico. O que torna a resolugao do problema mais

lenta, at6 mesmo desestimulando a utilizagao de toda a informagao armazenada

durante anos pela Clinica do Leite. No entanto, se existe uma ferramenta de facil

utilizagao, que responde rapidamente e com pouco esforgo este tipo de questao, o

acesso a informagao fica muito mais simples e, consequentemente, o pesquisador

pode concentrar seu esforgo no que de fato 6 importante, sua pesquisa.

Atualmente, algumas informag6es referentes a fazendas e indOstrias de

lacticinios sao obtidas por queries (consultas diretas no banco de dados, que exigem

conhecimento t6cnico) e tratadas em planilhas eletr6nicas ou ferramentas

estatisticas. Essas informag6es nada mais sao do que cruzamentos de dados entre

diversas tabelas do banco de dados. No caso do pesquisador anteriormente relatado,

seria necessario cruzar a tabela de an61ises de leite, que cont6m os resultados

positivos de exist6ncia da doenga em amostras, com a tabela de produtores, que

cont6m os dados referentes a localizagao do animal com a doenga, por exemplo.
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O foco desse projeto 6 desenvolver um Data Warehouse (DW) que sera parte

se uma solugao de Business Intelligence (Bl) para resolver esses cruzamentos em

uma estrutura robusta e eficiente, evitando assim esse processo “manual” de

organizagao de dados.

E incumb6ncia desse projeto a filtragem e tratamento da informagao do banco

de dados original da Clinica do Leite e outras fontes de dados em um novo banco de

da(los (DW) disponibilizado de maneira personalizada, com uma nova estruturagao,

e que facilite sua manipulagao tornando-a mais f6cil e intuitiva, tanto para os

configuradores do sistema como para o usu6rio final do sistema (mestrandos,

doutorandos, professores, pesquisadores, etc.). Ap6s a transformagao dessa

estrutura podemos manipular mais facilmente esses dados para a confecgao de

novos relat6rios, ou mesmo possibilitar aos usuarios a confecgao de seus pr6prios

relat6rios, os chamados ad hoc reports (relat6rios customizados).
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2 OBJETIVOS

Este trabalho tem como objetivo utilizar t6cnicas de tecnologia da informagao

(Tl) para facilitar o acesso a informagao contida no banco de dados da Clinica do
Leite

Sera desenvolvido um data warehouse (DW), ou seja, um banco de dados

informacional, projetado de forma a facilitar a obtengao da informagao, ao contrario

do banco de dados atual, que 6 desenhado de forma a facilitar a entrada da

informagao no banco, mas que torna a an61ise destes dados dificil e pouco eficiente.

Este DW poder6 ser utilizado para a geragao de relat6rios e cubos de dados,

o que tornara ainda mais facil o acesso aos dados pelo usuario final.
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3 JUSTIFICATIVA

A Clinica do Leite tem um grande banco de dados com informag6es sobre

an61ise de leite e dados zoot6cnicos. Analisar de forma rapida e eficiente toda esta

informagao 6 uma necessidade para se conhecer melhor o cenario da qualidade do

leite no pais, e poder vislumbrar pontos que possam ser melhorados neste cen6rio.

Da forma como o banco de dados esta hoje, um pesquisador tera um

consideravel esforgo e tamb6m necessitar6 de conhecimento t6cnico para obter a

informagao desejada.

Com o desenvolvimento de uma ferramenta de f6cil utilizagao, que responde

rapidamente e com pouco esforgo as diversas quest6es que interessam a este

pesquisador, havera mais tempo para o que de fato 6 importante, a pesquisa

zoot6cnica .

E, assim, corn a maior facilidade de acesso a informagao do banco de dados

da Clinica do Leite, espera-se incentivar seu estudo, e desta forma contribuir para

aumentar o conhecimento do cenario leiteiro do pais.

Consequentemente, pesquisadores poderao desenvolver seus estudos com

maior efici6ncia e qualidade, contribuindo para o direcionamento de melhorias neste
cen6rio.
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4 REVISAO DA LITERATURA

4.1 Conceito de Business Intelligence

Business Intelligence (Bl) 6 uma arquitetura composta por um conjunto de

metodologias de gestao implementadas atrav6s de ferramentas de software, cuja

fungao 6 proporcionar ganhos nos processos decis6rios e analiticos, baseando-se

na capacidade informacional das ferramentas que integram em um s6 lugar todas as

informag6es necessarias a tomada de decisao.

O principal desafio de um projeto de Bl 6 reunir e organizar todos os dados

relevantes que possibilitem ao usuario final acesso f6cil e eficiente a informagao, e

desta forma, aumentar a efici6ncia de uma organizagao.

Basicamente, o sistema deve retirar informag6es do banco de dados

operacional de uma organizagao, filtrar e limpar a informagao relevante, e armazenar

novamente esses dados em um banco de dados informacional chamado de data

warehouse (DW), que tem uma estrutura adequada a analise destes dados.

O processo que realiza a extragao dos dados do banco operacional, a

transformagao destes dados (filtragem, limpeza, etc) e carga no novo banco

informacional 6 chamado de ETL (Extract Transform Load).

Ap6s a criagao do DW, a informagao ja estara no formato ideal para ser

utilizada e podera ser acessada, dentre outras, por ferramentas de geragao de

relat6rios e por ferramentas conhecidas como Online Analytical Processing (OLAP)

ou Processo Analitico em Tempo Real, que geram cubos 16gicos de dados para
an61ise multidimensional

A figura 1 apresenta um diagrama explicativo que descreve um processo de
BI
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Banco de Dados
Operacional

Relatdrios

Outras Fontes
de Dados Cubos de

Dados

Figura 1 – Fluxo de um processo de BI

4.2 Conceito de ETL

A sigla ETL (Extract Transform Load) significa extragao, transformagao e

carga. E um processo ou metodologia que tem como objetivo extrair dados
relevantes de varios sistemas, transformar, limpar e padronizar estes dados e

carrega-los em um novo sistema, onde estarao em um formato adequado (KIMBALL

et. al.,2004).

4.2.1 Extragao

A primeira etapa do processo ETL 6 a extragao de dados dos sistemas

operacionais da organizagao, o que pode envolver sistemas com diferentes formatos

de dados. Um dos formatos mais comuns 6 o de bancos de dados relacionais, onde

o relacionamento entre as diversas tabelas ocorre a partir de caracteristicas em

comum, por exemplo, a tabela de analise de leite esta ligada a tabela de produtores

atrav6s do nOmero de identificagao do produtor comum a arnbas.

Esta extragao deve ser realizada de forma seletiva, apenas a informagao

relevante deve ser obtida. Em um banco transacional podemos ter tabelas com

muitos campos que nao sao necessariamente Importantes para a an61ise dos dados,
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por exemplo, campos com informag6es operacionais como quem criou o registro ou

a data quando isso ocorreu.

Outro exemplo de problema que pode ocorrer sao tabelas de bancos

operacionais com campos que permitem dados inconsistentes, por exemplo, o

campo que contem um determinado resultado deveria ter apenas dados num6ricos e

por algum motivo um dos registros contem uma letra. Neste caso 6 necessario

decid.ir se o registro deve ser descartado ou se deve ser transformado de algurna

forma na pr6xima etapa do processo.

A redundancia da informagao, comum nos sistemas transacionais, tamb6m

deve ser tratada, consolidando os dados para nao haver inconsist6ncias no banco
informacional

Existem ainda problemas que sao especificos de cada sistema e precisam ser

analisados individualmente. Mas o importante 6 que os dados que passam por essa

etapa devem ser apenas aqueles estritamente necess6rios as analises que se

deseja fazer, nao apenas pela efici6ncia do sistema, mas tamb6m para que nao se

utilize tempo de projeto “limpando” dados desnecessarios na pr6xima etapa do

processo, a transformagao.

4.2.2 Transformagao

A etapa de transformagao ira aplicar uma serie de regras aos dados extraidos

na etapa anterior. Algumas fontes de dados vao requerer pouca ou nenhuma

manipulagao da informagao. Em outros casos, um ou mais tipos de transformag6es

podem ser necessarios para se atingir os requisitos apontados pelo usu6rio final,

como por exemplo:

• Traduzir valores codificados. Por exemplo, o banco operacional

armazena em determinado campo “P” para vaca prenha, e no DW 6 desejada a
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palavra “Prenha”. Tamb6m pode acontecer o contrario, quando 6 necess6rio

codificar um campo de alguma forma;

• Campos calculados. Por exemplo, ao inv6s de varios campos com

resultados de analises realizadas para determinado produtor, 6 necessario apenas

um campo com o valor m6dio das analises e outro com o nClmero de analises;

• Filtragem. Por exemplo, existe uma tabela na fonte de dados com os

resultados das analises de um determinado tipo de doenga. Se no DW sao

desejados apenas registros cujas an61ises apontem a exist6ncia da doenga, 6

necessario filtrar especificamente registros com esta caracteristica;

• Agregagao. Pode ser necessario consolidar os dados por mds em uma

determinada tabela do DW. Por exemplo, para armazenar a m6dia dos resultados

das analises no mds de cada animal ao inv6s do valor das analises separadamente;

• Normalizagao ou desnormalizagao. Por exemplo, uma tabela da fonte

de dados pode ter em cada coluna algum resultado referente a um tipo de an61ise

diferente e no DW 6 desejado que estas analises estejam normalizadas, ou seja, em

uma Onica coluna os nomes ou c6digos destas analises e em outra coluna os
resultados referentes a cada an61ise.

Estes sao apenas alguns exemplos de tipos de tratamentos que sao

normalmente necessarios. Mas cada sistema exigir6 transformag6es diferentes

dependendo dos dados de origem e dos requisitos apontados pelo usu6rio final.

4.2.3 Carga

A ultima etapa do processo ETL 6 a carga dos dados devidamente tratados

no DW. Este processo pode variar bastante dependendo dos requerimentos da

organizagao. Algumas tabelas do DW podem ser apagadas e ter todos os registros

recarregados sempre que for atualizada (carga completa), enquanto outras podem
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ter apenas registros novos incluidos periodicamente sem afetar os registros ja

existentes (carga incremental). Qual processo usar tamb6m depende do tempo que

se disp6em, pois em tabelas com uma quantidade muito grande de dados, o tempo

para fazer uma carga completa pode ser muito grande, o que pode tornar invi6vel

executar o processo diariamente, por exemplo.

A figura 2 apresenta um diagrama explicativo que descreve o processo ETL.

Banco de Dados
C)peracional

EXTRAgAo
TRANSFORMAgAo

CARGA
(LOAD)

Outras Fontes
de Dados

Figura 2 – Processo ETL

4.3 Conceito de Data Warehouse

E um reposit6rio de dados (banco de dados) especificamente desenhado para

factlitar a geragao de relat6rios e a an61ise da informagao. A informagao em um DW

deve estar em um formato consistente, livre de dados incoerentes e estruturado de

forma a cumprir os requerimentos analiticos do usuario final (KIMBALL et, al.,2004).

Ao contrario da maioria dos sistemas de bancos de dados transacionais, que

sao projetados de forma a tornar o mais eficiente possivel a entrada de dados no

banco, o DW tem como foco principal a saida destes dados. O DW 6 projetado de

forma a aumentar a efici6ncia e facilitar o acesso aos dados pelo usu6rio final.

Outra caracteristica do DW 6 que, por ser construido visando permitir analises,

este banco mant6m os dados ao longo do tempo, ou seja, armazena os dados

hist6ricos, podendo chegar a grandes quantidades de dados. Com estes dados 6
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possivel ao usuario final fazer pesquisas e gerar relat6rios que sejam Oteis a tomada
de decisao.

O DW tem tamb6m como caracteristica uma grande quantidade de dados pr6-

calculados. Dessa forma 6 possivel aumentar a efici6ncia na geragao de relat6rios,

por exemplo. Pois nao sera necessario manipular os dados no momento da geragao

do relat6rio. A informagao ja estar6 previamente calculada. lsso 6 possivel, pois no

momento da construgao do banco de dados ja se sabia quais possiveis tipos de

an61ises poderiam ser realizados pelo usuario final.

Existem dois modelos principais para a construgao do DW, o Star schema e o

Snowflake schema. No Star schema (figura 3), o mais utilizado, os dados sao

modelados em tabelas multidirnensionais ligadas a uma Onica tabela de fatos, o que

facilita o cruzamento de informagao. As tabelas dimensionais cont6m as

caracteristicas de um evento, enquanto a tabe la fato armazena os fatos ocorridos e

as chaves para as caracteristicas correspondentes nas tabelas dimensionais (figura

4). Entao, cada uma destas caracteristicas esti em uma tabela dirnensao, que

armazena a descrigao desta caracteristica. Por exemplo, na dimensao Produtor,

existe a16m da chave que a liga a tabela fato, o nome do produtor, seu enderego, a

sua cidade, etc. Na tabela fato, cada resultado esta ligado a suas caracteristicas, por

exemplo, na tabela com resultados de analise de leite, o valor num6rico do resultado

da analise pode estar ligado a um determinado produtor, uma determinada data e

um determinado tipo de an61ise. A tabela fato conecta-se as demais dimens6es por

mOltiplas jung6es e as tabelas de dimens6es conectam-se com apenas uma jungao

a tabela fato. Desta forma a consulta ocorre inicialmente nas tabelas de dimensao e

depois nas tabelas de fatos, assegurando a precisao dos dados por meio de uma

estrutura de chaves onde nao 6 preciso percorrer todas as tabelas, garantindo um

acesso mais eficiente e com melhor desempenho.
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Figura 3 – Star schema
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C6digo do pmdutor
ex + 567

C6digo da anilise
ex 3

C6digo da data
ex 123

C:idigo do pmdutor
ex # 567

RESULTAD O
ex 3,1=38

C6digo da data
ex ':23

NOhHE

ex Jo£o

DIA
ex 2/ 1/ lgBt>

bIg$
ex 1/ 4990

AND
ex 1 990

SEXO

ex /thntAflo
I DADE

ex 33 DATA
ex 2/VI 990 eD:QQ:oo

C6digo d3 anSlise
ex 3

ex Gon3ur3
TIP 0

ex Ang+ise

N DhdE

UNI DADE
ex R>nerdage at

Figura 4 – Exemplo de modelagem utilizando Star schema
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O Snowflake schema 6 uma variagao do star schema, onde existe mais de

dois niveis de encadeamento de tabelas (figura 5). Utilizando este modelo o

tamanho da tabela dimensao principal 6 reduzido e se evita redundancia, por6m

perde-se desempenho devido ao aumento do nClmero de buscas entre tabelas.

I I

TABELA FATO

Figura 5 – Snowflake schema

Uma tabela fato, em geral, tem poucas colunas, apenas algumas colunas com

resultados de medidas e outras com as chaves que a ligam as dimens6es que

caracterizam a medida. No entanto, pode ter uma quantidade enorme de linhas

(registros), da ordem de milh6es, Um dos fatores que levam a isso 6 que
dependendo dos requisitos necess6rios, a granularidade dos dados precisa ser a

rnenor possivel. Por exemplo, em uma determinada tabela os dados podem estar

armazenados por dia e em outra consolidados (m6dia, valor m6ximo, valor minimo,

etc.) por mas, obviamente a tabela com os dados por dia sera muito maior. Outro

fator que torna as tabelas fato grandes 6 a necessidade de normalizagao. Nos

bancos operacionais existem muitas tabelas que tem uma ou mais caracteristicas

desnormalizadas. Por exemplo, com colunas com nomes de cores, onde cada

registro pode estar associado a uma ou mais cores. Na tabela fato a informagao de

cor vai se tornar uma dimensao, entao sera necess6rio mais de um registro na
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tabela fato para cada registro da tabela desnormalizada que estiver associado a

mais de uma cor. Dessa forma existir6 varios registros id6nticos que se diferenciam

apenas pela dimensao cor. O que obviamente aumenta o numero de registros na

tabela fato em relagao a tabela fonte dos dados.

Outro conceito relevante 6 o de Data Mart, que 6 id6ntico a um Data
warehouse, por6m voltado apenas a uma determinada area da organizagao, ao

contrario do DW, que engloba assuntos de toda a organizagao.

4.4 Conceito de Relat6rios e Cubos de dados

Ap6s a construgao do DW, a informagao ja esta disponivel para ser utilizada.

No entanto, ainda seria necessario realizar queries (buscas) diretamente no banco

de dados para se obter a informagao desejada, o que continua exigindo
conhecimento t6cnico.

Para se resolver este problema sao criados relat6rios e cubos de dados com

objetivo de facilitar o acesso a informagao pelo usu6rio final e tamb6m utilizar da

melhor forma possivel o potencial informacional do DW.

Estas ferramentas podem ser divididas em relat6rios estaticos, relat6rios Ad

hoc e cubos de dados (OLAP).

4.4.1 Relat6rios Estaticos

sao relat6rios pr6-prontos, com algumas regras ja definidas. Dessa forma,

nao 6 possivel alterar o formato dos relat6rios, apenas os filtros de dados. Um

exemplo deste tipo de relat6rio esta apresentado na figura 6, onde os campos (Mds,

M6dia Aritm6tica, Desvio, etc.) sao est6ticos e s6 6 possivel alterar os filtros do

relat6rio variando, por exemplo, a empresa ou o periodo que se deseja considerar.
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ANALISE DESCRITIVA MENSAL R1 OO

Andlise:

Periodo:

Empresa:

Tipo de UA:

Mis

GDR-Gordura- { % in/m )
01/08/2007 a 20/08/2008

Tanque

M6dia
Aritm.

3.60

3.57

3.55

3.54

3.46

3.54

Q 40

Data de Emi ssao: 22/1 0/2009

Desvio
Padr30

0_48

0.45

0_44

0.38

0.34

0.35

n /in

geT;i N' Observag6es Miximo

3.57 1 165 9.47 1.72

3.54 1236 10.81 1 .43

3.52 1 393 8.54 1.26

3.52 1 189 5.36 '1 .67

3.44 1 1 96 4.83 2_04

3.52 1 733 4.89 2.03

Q dC I can tO CO n at

Figura 6 – Exemplo de relat6rio estatico

Minimo I' Quartil Mediana 3'’ Quartil

Ago/07

Set/07

Out/07

Nov/07

Dez,'CJ7

JarV08

FalIIn a

3.82

3.82

3.77

3.78

3.67

3.75

a an

3.62

3.59

3.58

3 _57

3.48

3 ,54

’a c,n

3.37

3.35

3.31

3.31

3.27

3.35

Q On

4.4.2 Relat6rios Ad hoc

sao relat6rios customizaveis, onde nao apenas 6 possivel mudar os filtros de

dados, mas tamb6m os campos que serao apresentados ou a forma como as

medidas sao agrupadas (contagem, soma, m6dia, etc.), por exemplo. Tomando

como referencia o exemplo apresentado na figura 7, e considerando este relat6rio

um Ad hoc, seria possivel, por exemplo, substituir o produto por produtor (para gerar

um relat6rio de nClmero de analises realizadas por cada produtor por ano, por

exemplo), ou o parametro Ano substituido por trimestre, ou ainda o resultado ao

inv6s de apresentar o nClmero de an61ises de determinado produto por ano,

apresentar a m6dia dessas analises no ano por produtor, por exemplo. Ou seja, com

um relat6rio Ad hoc o usu6rio final pode fazer qualquer tipo de analise que desejar,

contanto que o determinado tipo de an61ise tenha sido previsto no momento da

modelagem do DW.
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700on
noIn

Figura 7 – Exemplo de relat6rio Ad hoc

4.4.3 Cubos de dados (OLAP)

O Cubo de dado (OLAP, sigla de Online analytical processing) 6 uma forma

r6pida de an61ise em modelos multidimensionais. E um tipo de relat6rio Ad hoc, onde

existe liberdade para se realizar qualquer tipo de an61ise envolvendo cruzamento de

dados a partir de um banco analitico, por6m de forma mais dinamica e interativa,

com funcionalidades como agrupamentos em tempo real, por exemplo. Um exemplo

de Cubo de dados esta apresentado na figura 8, onde 6 possivel fazer os mesmos

tipos de analises realizadas nos Ad hocs, mas ainda 6 possivel, por exemplo,

selecionar um dos resultados consolidados (por Produtor x Produto x Periodo) e

observar em detalhes os dados que levaram aquela consolidagao (drill-through).

Tamb6m 6 possivel, por exemplo, selecionar o parametro Ano e realizar um drill-

down em tempo real, fazendo com que o detalhamento do dado seja expandido e o

dado seja consolidado por semestre, por exemplo.
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Figura 8 – Exemplo de Cubo de dados
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5 MATERIAIS E METODOS

Neste trabalho foi utilizada a seguinte metodologia:

1. Levantamento – Nesta fase foram definidas as necessidades da Clinica

do Leite e os resultados que deveriam ser obtidos. As informag6es coletadas neste

levantamento serviram como base para o fechamento do escopo do projeto e

elaboragao do cronograma detalhado de implementagao.

2. Analise de Dados – Com base no escopo fechado na fase anterior,

uma an61ise detalhada das bases de dados, de onde os dados foram extraidos, foi

realizada. Este procedimento auxiliou na selegao dos m6todos que foram utilizados

na extragao e/ou exploragao dos dados e na modelagem e execugao do processo.

Como resultado desta fase foi criada a listagem dos registros a serem processados.

Este documento contem, tamb6m, a estrutura destes registros. A partir da lista de

registros a serem processados, uma identificagao de dados incorretos e/ou

redundantes foi realizada. Esta atividade gerou a listagem dos registros

redundantes/incorretos que foi utilizada para realizar a limpeza dos dados,

possibilitando uma utilizagao eficiente das informag6es.

3. Selegao dos M6todos – Utilizando as informag6es coletadas nas

etapas anteriores foi possivel identificar e escolher o m6todo mais adequado para

realizar a extragao/exploragao dos dados e para exibir as informag6es processadas

pelo Bl. A16m disso, foi, tamb6m, nesta fase, que as ferramentas, equipamentos e

instalag6es foram providenciados.

4. Construg.ao – Foi neste momento que a solugao de BI definida no

escopo do projeto foi desenvolvida. Ao final desta etapa o aplicativo estava pronto

para ser utilizado.

5. Testes – Para garantir que os resultados obtidos estejam de acordo

com os esperados 6 de extrema importancia que o usuario final, guiado por scripts

de teste, realize uma s6rie de testes/validag6es para avaliar a confiabilidade dos
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dados. Durante a avaliagao dos resultados, os problemas encontrados sao corrigidos

e re-testados e, ao final desta etapa, a ferramenta de Bl 6 aprovada pelos usu6rios
finais

6. Implementagao – Ap6s a aprovagao do aplicativo pelos usu6rios finais,

os altimos detalhes do projeto devem ser definidos: periodicidade de execugao do

processo, respons6veis pela execugao do processo, treinamento de usu6rios chaves,

etc

Abaixo, segue um fluxo simplificado da metodologia do projeto:

Levantamenta

n
=

Andlise de t)ados

a
Seleggo de M6tados

JBL

::. ', ;. ' CQnstru Gaa . ~ =

T
Testes

a
Implementagga

Figura 9 – Fluxo da Metodologia
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5.1 Levantamento das necessidades

5.1,1 Gestao da Informagao

Com base nos conceitos de tecnologia da informagao (Tl) relatados

anteriormente, este projeto visa melhorar a gestao da informagao na Clinica do Leite,

para possibilitar aos seus adrninistradores e pesquisadores conhecer melhor o

cen6rio leiteiro do estado e mesmo do pais, e dessa forma, auxilia-los a direcionar

possiveis melhorias neste cenario.

Conforme apresentado anteriormente, a forma como este projeto visa

melhorar a gestao da informagao na Clinica do Leite 6 atrav6s da implantagao de

uma solugao de Business Intelligence que tem como ponto de partida a criagao de

um banco de dados informacional, o Data Warehouse (DW, foco principal deste

trabalho), que 6 especificamente projetado para favorecer acesso a informagao de

forma f6cil e r6pida. E a partir deste novo banco de dados ferramentas poderao ser

utilizadas para possibilitar a geragao de relat6rios e cubos de dados que utilizem ao

m6ximo as vantagens de um banco de dados informacional. Com estas ferramentas

sera possivel responder de forma r6pida e simp les perguntas que no sistema antigo

seriam extremamente dificeis e mesmo inviaveis ao usuario final que nao possua

conhecimento t6cnico. A figura 10 apresenta uma pequena parte do banco

operacional da Clinica do Leite. Se um pesquisador esta interessado em realizar um

estudo associando resultados de algum tipo de an61ise com as cidades onde os

animais analisados estao localizados, teria que fazer um busca (query) no banco de

dados passando por uma cadeia de tabelas interligadas (banco de dados relacional)

de forma a conseguir relaclonar os resultados das an61ises aos produtores e entao

as cidades onde estao localizados. Depois ainda poderia ser necessario tratar os

dados, pois seu formato pode nao estar adequado para se fazer c61culos, por

exemplo.



30

TAB EL A COM
RESULTADOS DE

ANALISE

TABELA DE ITENS
DE ORDEM DE

SERVI€'O

TAB ELA D E ANIM AB

Figura 10 – Exemplo de estrutura relacional para banco de dados

Com o modelo informacional do DW (Figura 11), a tabela de resultados de

an61ises esta diretamente ligada a todas as caracteristicas de interesse e os dados

ja estao tratados e formatados de forma a tornar simples a realizagao de c61culos e

agruparnentos.

FATO DE
RESULTADOS DE

ANALISEe:

Figura 11 – Exemplo de estrutura multidimensional

A16m disso, nao sera mais necess6rio realizar as buscas diretamente no

banco de dados, pois pode ser utilizada a ferramenta OLAP para geragao de cubos
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e relat6rios customizados de forma muito mais intuitiva e sem a necessidade de

conhecimento t6cnico. Dessa forma, se reduz o esforgo do pesquisador para se

chegar aos resultados desejados e o tempo economizado pode ser utilizado de
melhor forma na an61ise zoot6cnica dos resultados encontrados.

Com a maior facilidade de acesso aos dados hist6ricos da Clinica do Leite

espera-se incentivar seu estudo, e desta forma contribuir para aumentar o

conhecimento do cen6rio leiteiro do estado e at6 do pais. C9nsequentemente,

pesquisadores poderao desenvolver seus estudos com maior efici6ncia e qualidade,

contribuindo para o direcionamento de melhorias neste cen6rio.

5.1.2 Escopo do projeto

A seguir, 6 apresentado o escopo do projeto, dividido por cada uma de suas

frentes:

1. Laborat6rio – O principal mote desse segmento do projeto 6
proporcionar aos usuarios um cruzamento de dados completo relacionando as

informag6es das fazendas e indOstrias, por exemplo:

Dados cadastrais das fazendas e indastrias (p.e. nome, meso-regiao, micro-

regiao, estado);

Unidade analisada (p.e. c6digo, nome do produtor, raga de um animal);

An61ise de Leite (p.e. resultados de analise de CCS, CBT, gordura, etc);

Assim, cruzando esses dados, o usu6rio podera responder a perguntas de

forma mais f6cil e r6pida atrav6s de simples filtros. Por exemplo:

Quais as an61ises um determinado grupo de fazendas realizou no Oltimo ano?
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Como foi a demanda de uma determinada analise em um determinado

periodo?

Quantas an61ises de CCS foram feitas por uma determinada fazenda no ano

passado?

Qual a m6dia do resultado de CBT para fazenda? E para indClstrias?

Resultado de AGL x temperatura de chegada da amostra no laborat6rio?

C)ual 6 quantidade de amostras enviadas para indOstrias em um determinado

periodo?

Podem ainda ser desenvolvidos gr6ficos com o levantamento desses dados

cruzados, para um diagn6stico analitico mais intuitivo sobre o comportamento de
fazendas e indClstrias de lacticinios

Caso seja necess6rio, os usu6rios podem ainda criar seus pr6prios relat6rios

de maneira bem simples, apenas selecionando quais os modelos de neg6cios que

serao utilizados, quais os dados a serem disponibil.izados no relat6rio, como se dara

a divisao em blocos (grupos) do relat6rio e quais os filtros aplicados a esses dados.

2. Pesquisa – O objetivo deste segmento 6 realizar, de acordo com a

necessidade, levantamentos de dados zoot6cnicos de gado leiteiro.

Para garantir que os mais diversos temas de pesquisas zoot6cnicas sobre

gado leiteiro possam ser suportadas por este segmento, 6 necess6rio que todos os

dados zoot6cnicos e resultados de an61ise de leite dos animais estejam mapeados

no banco de dados (DW). Desta forma, o pesquisador ou o respons6vel por realizar

os levantamentos de dados poder6 realizar a busca que for mais conveniente .para

cada pesquisa.

A16m disso, como a demanda nesta frente varia para cada pesquisa, os

relat6rios customizados constituirao urna ferramenta extremamente importante

dentro deste segmento.
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3. Bl Fazenda – O principal objetivo desse segmento do projeto 6 dar aos

usu6rios um cruzamento de dados completo, relacionando:

Dados cadastrais das fazendas e indOstrias (p.e. nome, grupo, cidade);

Coeficientes zoot6cnicos (m6dia de produgao de leite, taxa de prenhez, m6dia

do peso de novilhas, taxa de animais com a sanidade casco diagnosticada, m6dia

da condigao corporal, entre outros);

Coeficientes de an61ise de leite (G/P,%novas, Ur6ia, entre outros);

Assim, cruzando esses dados, assim como seus atributos (m6dia, valor

m6ximo, valor minimo, dispersao, nClmero de observag6es, quartil, entre outros), o

usu6rio tera todas as informag6es das fazendas atrav6s de simples filtros. Por

exemplo:

Qual a produgao das fazendas de determinada regiao;

Qual a relagao entre a variagao da taxa de prenhez do rebanho ao longo do

tempo e a regiao na qual se encontram as fazendas;

C)ual a m6dia de produgao de leite em fungao da raga dos animais;

Qual a variagao da taxa de animais com a sanidade casco diagnosticada em

fungao da taxa de prenhez do rebanho.

Ao final do desenvolvimento desta frente, sera possivel efetuar comparag6es

entre fazendas, entre uma fazenda e as demais situadas na mesma regiao, entre

uma fazenda e as demais que utilizam os servigos da Clinica do Leite e assim por

diante. Ou seja, sera possivel realizar qualquer tipo de comparagao envolvendo uma

fazenda e qualquer outro conjunto de fazendas.

Assim sendo, sera possivel definir as metas para cada fazenda, sendo que

esta meta deve ser superior a m6dia das demais fazendas para que em longo prazo
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aumente significativamente esta m6dia, melhorando assim a qualidade do leite

produzido pelo estado, por exemplo.

5.2 Analise dos Dados

Nesta etapa.foi realizada a modelagem do DW. A estrutura de tabelas fato e

dimens6es foi definida considerando-se o levantamento de requisitos realizado na

etapa anterior e tamb6m as perguntas as quais se pretende responder atrav6s de

cada conjunto de tabelas (fato e suas dimens6es).

Abaixo estao apresentados exemplos da forma como a modelagem foi
realizada :

5.2.1 Analise de Leite

FATO (MEDIDAS)

RESULTADO DO INDICADOR
X OS X UA X PRODUTOR

ex: 3, 7Mb
ex: t5tK

NaME
ex: FaleyxSa Exemp to

TIPO DA CONTA
ex: Faienda

SEGMENTAQAo
ex: Premivm

NaME DO GERENTE
ex: L=erte

CIDAD E
ex: Adama Mine

ESTADO
ex: S:a Patio

MEso-REGIAo
ex: Pred tIeIIte F+vdente

MICRO-REG IAo
ex: AdalnaMing

ID DO INDICADOR
ex: 30

NaME DO INDICADOR
ex CiSCO NUM

DESCRIQAO
ex.' F$vwero de 3himais caIn cena

ID DA UA
ex: sang

bIOME
ex: \AIIbivs

Lt NHA
ex: Uht19 - 021

TIPO
ex: Tent+ve

ID DA ORDEM DE
SERVIQO

ex: q5<na
C6DIGO DA as

ex: OS019072
NOMERO DA AMOSTRA

ex 30
TEh4PERATURA

ex: 20 %;
DATA DA ANALISE

ex 15/d2008 1 3:'B:00
LINHA DE ANAUSE

ex: CBT- M&My

Figura 12 – Modelagem da tabela de Analise de Leite
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Esta tabela Fato (figura 12) 6 baseada na maior tabela do banco operacional,

onde estao armazenados os resultados das diversas an61ises de leite realizadas

pela Clinica do Leite. Esta tabela Fato se liga as dimens6es Produtor, Unidades de

An61ise, Indicador (CCS, CBT, etc) e Ordem de Servigo, por meio de uma chave (ID)

do tipo inteiro e que 6 gerado seqOencialmente nas tabelas dimensao quando sao

criadas. Ap6s a criagao das tabelas dimensao, a tabela Fato 6 criada com uma

coluna de ID’s para cada dimensao e uma coluna contendo o resultado da analise.

Entao, cada linha da tabela Fato ligar6 a um valor de an61ise o Produtor que a

requisitou, a Unidade de An61ise (UA, pode ser uma vaca de um produtor ou um

caminhao de uma cooperativa, por exemplo) que gerou a amostra, a an61ise que foi

realizada e a ordem de servigo (OS, requisigao de servigo realizada pelo produtores

e empresas) a qual a analise em questao pertence. Abaixo um exemplo da forma

como uma questao poder6 ser respondida:

Qual a m6dia de gordura nas amostras analisadas no ano de 2008 na Meso-

Regiao de Presidente Prudente? A partir da dimensao OS temos a informagao da

data em que a an61ise foi realizada, a partir da dimensao Produtor temos a

informagao da Meso-Regiao e atrav6s da dirnensao Indicador filtramos por an61ises

somente de gordura, ap6s todas essas filtragens s6 precisamos tirar a m6dia dos
resultados de analises restantes
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5,2.2 Coeficientes Zoot6cnicos

FATO'(MEDIDAS)

RESULTADO DO IhIDICADOR
X 'R X DATAmI IIBraIEa#

ex 15tH
NOME

ex F3rend3 £xernpta
TIPO DA CONTA

ex: F31enda
SEGMENTAQ£O

ex.' Premium
NObIE DO GEREhITE

ex.- bette
CIDADE

ex: Adatngrtirla
ESTADO

ex.- sao Paulo
MEso-REeIAO

ex: Presidente F+ude7ke
MICRO-REG IAO

ex: Ad3m3Rirta

ID DA DATA
ex: lt>423

DIA

MEg:
ex: if 1990

TRIMESTRE
ex: la

ARIa
ex: 199>

ID DO Ih:DICADOR
ex: 50

NaME DO INDICADOR

Figura 13 – Modelagem da tabela de Coeficientes Zoot6cnicos

A tabela Fato de Coeficientes Zoot6cnicos (figura 13) 6 baseada em uma

tabela do banco operacional, onde estao armazenados os resultados das diversas

an61ises de leite realizadas pela Clinica do Leite consolidados por m6s. E a tabela

Fato de Analise de Leite pode responder perguntas envolvendo todas as
caracteristicas de suas dimens6es.

5.3 Selegao dos m6todos

Para realizar o processo de ETL (Extract Transform Load), que ira extrair os

dados do banco operacional, limpar e organizar esses dados e entao carreg6-1os no

DW, foi escolhida a ferramenta Pentaho Data Integration, tamb6m conhecido como

Kettle, que 6 open source.

Esta ferramenta 6 de f6cil utilizagao, com um arnbiente de trabalho intuitivo e

grafico, que permite a cria9ao de transformag6es e jobs complexos sem a

necessidade de programar por linhas de c6digo.
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Tem urna biblioteca de transformag6es rica, com aproximadamente 100

objetos (passos de transformag6es), o que facilita bastante o desenvolvimento.

Estes objetos sao “icones“ com fung6es como extrair dados de uma tabela de banco

de dados ou agrupar informagao segundo alguma regra, por exemplo,

5.4 Construgao

Ap6s as etapas de levantamento dos requisitos, analise dos dados e selegao

dos m6todos foi iniciada a etapa de construgao do DW.

Basicamente, foi desenvolvido um conjunto de transformag6es que retiram

dados do banco operacional da Clinica do Leite, os transformam e os carregam no

novo banco (DW). Estas transformag6es foram criadas atrav6s da ferramenta

Pentaho Data Integration (ou Kettle), e representam de forma bastante intuitiva o

fluxo dos dados desde o banco operacional at6 o DW. A figura 14 apresenta um

exemplo deste fluxo em uma transformagao:

H‘
Sort rows

=
Iii:$7

Row denormali ser Select values Table output DIM ACCOUNT

Figura 14 – Exemplo do fluxo de dados de uma transforma9ao

Esta transforma9ao, por exemplo, 6 respons6vel por criar a tabela do DW que

contem os dados cadastrais dos produtores e empresas ligados a Clinica do Leite.

Seu fluxo de dados, de forma bastante resumida, primeiramente retira os dados da

tabela “b_org_ext” do banco operacional atrav6s de uma query definida no passo da

transformagao chamado “Table input b_org_ext”, onde ja ocorrem algumas

transformag6es como filtragens apenas dos dados relevantes, por exemplo, Ap6s

este passo inicial 6 realizada uma serie de transformag6es nos dados em cada um

dos passos “Sort rows”, “Row denormalisef’, “Null p End Padrao” e “Select values”,

necessarias para se obter o formato desejado dos dados no DW. E finalmente, os
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dados com o formato adequado sao carregados no DW atrav6s do passo “Table

output DIM ACCOUNT”, onde “DIM ACCOUNT” 6 o nome da tabela destino no DW.

A16m desta transformagao outras foram criadas, cada uma objetivando a

criagao de uma das tabelas do DW. Ap6s a execugao de todas as transformag6es o

DW esta pronto para ser utilizado.

A seguir sera apresentado, de forma bastante resumida, todo o processo de

construgao de urn dos conjuntos Fato/Dimens6es. Mais detalhes sao

disponibilizados no Ap6ndice.

5.4.1 Fato e dimens6es

A figura 15 apresenta a estrutura Fato e Dimens6es da tabela de Coeficientes

Zoot6cnicos consolidados por produtor ou empresa (dimensao clientes), por

indicador (contagem bact6ria, porcentagem de gordura, etc), por tipo de UA (unidade

de an61ise, por exemplo, um animal ou o caminhao de uma cooperativa) e por m6s.

lsso quer dizer que cada registro armazenado nesta tabela tera como resultado a

m6dia no m6s dos resultados de determinado indicador, referentes a um

determinado produtor ou empresa e uma determinada UA. Ou seja, esta tabela Fato

esta ligada a quatro dimens6es.

Os campos desta tabela podem ser divididos em chaves (ou ID, que liga cada

registro da tabela Fato ao respectivo registro na tabela dimensao) e medidas ou

resultados (neste caso, m6dias, contagens e outros coeficientes zoot6cnicos).
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Id do Produtor
IcI do Mds
Id do InclicatiDr
Id do Tipo de Unidade de An61ise

B,IdcIia do F?esuEado
Desvio
M6dia Geo rn6trica
Contayern
Fdaximo
Minima
Quartil 1
Mec$iana

Glu8rtil 3
Temperatura h46di8
Temperature M6xirna
Temperatura Minirna
NClrnero de Coletas
N£lrnero tie Fornecett3rn
NOmero cIe Ngo Conformidades
P8clr60 Irrtern8cional
Paclr5D Irrternacional T£ytat

NOrnero cIe Arilises DELVO
N£lrnero de Ar6iises DELVO Positivas
NOrnero cIe Ar61ises CHARM
hlClrnero cie ArE§lises CHARM Positives
Mnstrar Arlili se

Figura 15 – Modelagem da tabela de Coeficientes Zoot6cnicos por tipo de UA e mds

5.4.2 Dimensao de clientes

A dimensao de clientes ou produtores 6 a tabela do DW onde esta

armazenada a informagao a respeito de produtores e empresas que utilizam os

servigos da Clinica do Leite. Esta dimensao foi construida atrav6s da transformagao

apresentada na figura 14.

O primeiro passo (figura 16) desta transformagao, denominado “Table input

b org ext”, 6 onde a informagao relevante do banco operacional 6 obtida atrav6s de

uma query . Esta query reClne informag6es de cinco tabelas do banco operacional, ou

seja, neste ponto ja se comeg,a a moldar'a tabela dimensao que sera criada, pois o

que antes necessitava de uma busca em todas estas tabelas, agora sera necessario

apenas uma busca, pois ja estara tudo previamente armazenado em uma Onica
tabela do DW
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Step name Table input b_org_extl

Connection : ainica do Leite - QA v [Edit] neil
SQL

Get SQL select statement

SrIErT
OE . ROUID

. OE.RARE
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, OA. ADDR
, OA , COMPLEMENT

OA . CITY
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, GI .HESa NAME
. GI .HEsa CODE
, Gl .MICRO NAME
, GI .MICRO CODE

OE . CODE
. DE , STATUS
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. Gl . LONGITUDE
FROX b org ext OE
IXRER JOIH b_user U OH OE . RESPONSIBLE ID = U.ROWID IHD U
IXRER JOIR b_pri_Ist P OR OE . PRICE_LIST_ID = P.ROWID IBD
IXXER JC>IH b_org_addr DA OH OA . PAR ROW ID = OE,ROWID IND
IXXER JOIH b_gov_ident GI OR GI.ROWID = OA . REGION ID ARD
VHERE OE . TYPE = ’Cliente ' ABD OE . DELETED BY =

DELETED BY =
P.DELETED BY =
OA , DELETED BY =
GI . DELETED_BY =

Line 1 Column 0

Enable lazy conversion []

Replace variables in script? []

E'. el:yEe For each i-cl:.',1;

Insert data from step

nn 1 Carml nr vm1

Figura 16 – ConteOdo do passo “Table input b org ext”

O segundo passo (figura 17) desta transformagao, denominado “Sort rows”, 6

responsavel por ordenar os registros obtidos, atrav6s do primeiro passo, usando o

campo “ROWID”. Este processo 6 um pr6-requisito para o pr6ximo passo que ira

realizar a desnormalizagao de parte dos campos, referentes ao endere90 dos

produtores.
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Nome do Step [ Sort rows

Sort directorY [ %%java,to,tmpdir%%

TMP-File preFix M
Sort size (rows in memory)

Free memory threshold (in %) %

Compress TMP Files?

Only pass unique rows? []
Fields

; X Fieldrlame

ROWID

Ascending

5

Case sensitive compare?

N

Figura 17 – ConteOdo do passo “Sort rows”

O terceiro passo (figura 18) desta transformagao, denominado “Row

denormaliser”, 6 respons6vel por desnormalizar os campos referentes a enderego,

ou seja, se antes haviam seis registros com endereq,os diferentes, passar6 a existir

apenas urn registro com seis vezes mais campos destinados a cada um dos

enderegos do produtor. lsto 6 necess6rio, pois a Clinica do Leite cadastra seis tipos

de endereg,os para cada cliente, a16m do enderego padrao, existem tamb6m

enderegos para cobranga, envio de an61ise, recebirnento de material, envio de nota

fiscal e ponto de coleta de amostras.
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Number
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>

V

Bcn[ OK ]

Figura 18 – ConteOdo do passo “Row denormaliser’

O quarto passo (figura 19) desta transformagao, denominado “Null p End

Padrao”, 6 respons6vel por atribuir, via java script, os valores do enderego padrao

para os demais campos de enderegos que estiverem vazios.
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Step name i Null p End Padrao
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else {COMPLEMENT BILLING = COMPLEMENT COE]

if (CITY COBRANC X == null ) {var CITY BILI
else {CITY_BILLING = CITV_COBRANCA; }

if (STATE COBRANC& == null ) {var STATE B]
else {STATE:_BILLING = STATE:_COBRAHCA; } V

><

Linenr: tJ

} if CompaHbility I []< jIll

Fields

;

1

2

<

Fieldname

ADDR BILLING
COMPLEMENT_BILLING

Rename to Type
String
String

!

IA

Figura 19 – ConteOdo do passo “Null p End Padrao

O quinto passo (figura 20) desta transformagao, denominado “Select values”,

6 respons6vel por adequar os nomes dos campos do fluxo de dados da
transformagao aos nomes dos campos da tabela destino.



44

!, ' EBB
Step name I Select values

5elecE & Alter ' „ Remove ! Meta-data

Fields :

+

I
2

3
4

5

6
7

B

9

10

11

12
13

14

IS

16

17

18
10

{

Fieldnarrle Rename to
ACCNT ID

,A

ROWID
NAME

GROUP ACCOUNT
SEGMENTATION

ACCNT TYPE
51GSIF TYPE
NAMEI

NAME2
ADDR PADRAO

COMPLEMENT PADRAO
CITY PADRAO

5TATEPADRAO
MESO PADRAO
MESO CODE PADRAO
MICRO PADRAO

MICRO CODE PADRAO
LATITUDE PADRAO
LONGITUDE PADRAO
drIFtD RTI 1 TRIll

I Edit Mm
GROUP TYPE

ACCOUNT TYPE
INSPECTION SERVICE TYPE
MANAGERNAME
PRIL5TNAME
ADDRPRINCIPAL
COMPLEMENT PRINCIPAL
CITY PRINCIPAL

5TATEPRINCIPAL
MEsa PRINCIPAL

MESO CODE PRINCIPAL

MICRO PRINCIPAL
MICROCODE PRINCIPAL

LATITUDE PRINCIPAL
LONGITUDE PRINCIPAL V

Include unspecified Fields, ordered by []

[C,„„b]DK I

Figura 20 – ConteOdo do passo “Select values”

O sexto e ultimo passo (figura 21) desta transformagao, denominado “Table

output DIM_ACCOUNT”, 6 respons6vel por inserir os registros no DW, criando assim

a tabela dimensao de clientes “DIM ACCOUNT”
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Figura 21 – ConteOdo do passo “Table output DIM_ACCOUNT”

5.4.3 Dimensao m6s

Esta dimensao tamb6m poderia ser chamada de dimensao tempo ou datas,

pois nada mais 6 do que uma tabela onde cada registro representa um dia. No

entanto, como a tabela fato “ANALYSIS MONTH” armazena apenas registros

consolidados por mds, 6 conveniente para este caso o nome dimensao mds.

Esta dimensao foi construida atrav6s da transformagao apresentada na figura

22
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nI
Generate Rows Add sequence Modified Java Script Value Select values Table output DIM TIME

Figura 22 – Transformagao da dimensao mds

Os quatro primeiros passos desta transformagao, denominados “Generate

Rows”, “Add sequence”, “Calculator” e “Modified Java Script Value”, geram cinco

campos: o campo “ID” inteiro e incremental, que representa cada dia deste o

primeiro dia da d6cada de 90, na qual a Clinica do Leite iniciou suas atividades, o

campo “DATE“ com as datas (tipo date) deste periodo, e ainda os campos “YEAR”,
“MONTH” e “DAY”

Os dois CIltimos passos “Select values” e “Table output DIM TIME” realizam

as mesmas fung6es ja relatadas no t6pico sobre a dimensao de clientes.

5.4.4 Dimensao de indicadores

A dimensao de indicadores 6 onde fica armazenada a informagao sobre todos

os indicadores analisados pela Clinica do Leite, como porcentagem de gordura,

proteina ou lactose presente em amostras de leite, por exemplo.

Esta dimensao foi construida atrav6s da transformagao apresentada na figura

23.

-––#
Table output DIM_PRE]DUETTable input b_product Calculator Select values

Figura 23 – Transformagao da dimensao de indicadores

Basicamente, os dados relevantes sao obtidos do banco operacional atrav6s

do passo “Table input b product”. A partir deste passo, sao obtidos os campos:
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“PRODUCT ID”, com o c6digo do indicador utilizado pela Clinica do Leite (nao 6 o

ID utilizado pela tabela fato que 6 gerado automaticamente e de forma incremental

no pr6prio banco de dados), o campo “NAME”, com o nome do indicador, o campo

“TYPE”, com o tipo do indicador. O campo “DESCRIPTION” 6 obtido atrav6s da

jungao de outros campos no passo “Calculator".

5.4.5 Dimensao de tipos de UA

A dimensao de tipos de UA 6 onde fica armazenada a informagao sobre todos

os tipos de unidade de analise com as quais a Clinica do Leite trabalha. Uma

unidade de an61ise pode ser uma vaca para o caso do cliente ser um produtor ou

pode ser um caminhao de uma cooperativa ou empresa leiteira, por exemplo.

Esta dimensao foi construida atrav6s da transformagao apresentada na figura

24

Table input b_ua Table output

Figura 24 – Transformagao da dimensao de tipos de UA

Esta transformagao apenas agrupa por tipo de UA os registros da tabela que

tem as informag6es sobre UA’s para obter todos os tipos existentes.

5.4.6 Tabela fato de coeficientes zoot6cnicos

O processo de construgao desta tabela fato foi dividido em varias partes, cada

uma com sua transformagao, e todas estas transformag6es foram organizadas
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atrav6s de um job , que pode ser acionado via “batch”, por exemplo. Este job esta

apresentado na figura 25.

he
aK

NClrnero de Coletas

Irlterrlacional

START CoeFiciente$ Zoot6cnicos Temperatula

JA
he
aN

Padrgo Internacional Total

beL--an
N ammo de Anilises DELV[3 e [HARM

[i–a
la41

Namero dj 4n61Fses DELVD e CHARM Positiva$

Mo$trar Anilise

Figura 25 – Job da tabela Fato de coeficientes zoot6cnicos

O primeiro passo, denominado “START”, apenas da inicio ao job e oferece

algumas opg6es de agendamento e repetigao,

Os demais passos serao apresentados, resumidamente, nos t6picos a seguir.

5.4.6.1 Transformagao coeficientes zoot6cnicos

Esta transformagao (figura 26) retira diretamente de uma tabela do banco

operacional a maior parte dos campos de medidas necessarios a tabela fato. sao

eles: M6dia, Desvio, M6dia Geom6trica, Contagem, Maximo, Minimo, Quartil 1,

Mediana, Quartil 3, Numero de Fornecedores, NOmero de Nao Conformidades e

Mostrar An61ise. A16m, das chaves (ou ID) que ligam a fato a suas dimens6es: ID do

Produtor, ID do Mds, ID do Indicador e ID do Tipo de Unidade de An61ise.
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Database lookup DIM_ACCCIUNTTable input b.

Select values 7 Select values 8
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Table output FACT ANALYSIS_MONTH Select values Add constants Database lookup DIM_UA_TYPE Database lookup DIM_PRODUCT

Figura 26 – TransformaQao Coeficientes Zoot6cnicos

No passo “Table input b_precalculated_month_accnt” sao obtidos todos os

campos relevantes a partir de uma tabela do banco operacional.

Nos passos “Switch / Case”, “Select values 7 e 8“ e “Dummy” 6 realizada uma

divisao no fluxo de dados para alguns indicadores e a inversao de valores dos

campos “Quartil 1” e “Quartil 3”. lsto 6 necessario para facilitar a geragao de

relat6rios padronizando estes campos para todos os indicadores, pois alguns

indicadores t6m valores melhores quanto menores os resultados e outros t6m

valores melhores quanto maiores os resultados.

Os passos “Database lookup DIM_ACCOUNT, DIM_PRODUCT e

DIM UA TYPE” sao responsaveis pela troca dos respectivos c6digos para clientes,

indicadores e tipo de UA pelas chaves utilizadas nas dimens6es.

O passo “Java Script TIME_ID” gera a chave para a dimensao mds. Neste

caso nao 6 necessario fazer “Lookup” na dimensao (ou seja, buscar na dimensao o

valor das chaves), pois esta chave pode ser calculada a partir da data de referencia

no registro, o que 6 mais eficiente.

O passo “Add constansts” cria o campo “Mostrar Analise” e atribui o valor “N”

para todos os registros, este campo tem a informagao se o resultado pode ou nao

ser apresentado no relat6rio (6 necess6rio que o registro seja verificado por um

funcionario da Clinica do Leite antes de liberado). Em uma transformagao posterior
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este campo sera atualizado, pois at6 este ponto nenhum resultado poder6 ser

apresentado.

5.4.6.2 Transformagao temperatura

Esta transformagao (figura 27) 6 respons6vel por tr6s campos.da tabela fato,

que sao: Temperatura M6dia, Maxima e Minima. Estes campos sao respectivamente

a temperatura m6dia, maxima e minima dos registros de determinado produtor, tipo

de UA e indicador consolidados por mds.

FbI
lb, I

Update FACT_ANALYSIS_MDN TH

Figura 27 – Transformagao temperatura

m
Group by

E
Sort rows

Os passos iniciais desta transformagao realizam a obtengao dos dados

relevantes a partir do banco operacional e a criagao das chaves relacionais.

No passo “Group by” ocorre a consolidagao dos registros com relagao as

dimens6es e o calculo dos temperaturas m6dia, maxima e minima.

No ultimo passo “Update FACT_ANALYSIS_MONTH” (figura 28) ocorre a

atualizagao dos tr6s campos referentes a temperatura. Este passo 6 diferente do

“Table output’ apresentado anteriormente, pois nenhum registro novo 6 inserido na

tabela fato do DW, apenas sao atualizados tr6s campos de todos os registros. Estes

campos ja existiam, por6m com valor nulo. As quatro chaves de cada registro sao

comparadas antes da atualizagao.
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Figura 28 – ConteOdo do passo “Update FACT_ANALYSIS_RESULT

5.4.6.3 Transformagao nOmero de coletas

Essa transformagao (figura 29) visa contar o nOmero de datas de coleta de

amostras referente a cada cliente e mds, logo, para esta transformagao apenas duas

dimens6es sao relevantes, a dimensao de clientes e a dimensao mds.
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Figura 29 – Transformagao nClmero de coletas

Os passos iniciais desta transformagao realizam a obtengao dos dados

relevantes a partir do banco operacional e a criagao das chaves relacionais.

O passo “Unique rows” garante que nenhum registro duplicado chegar6 ao

passo seguinte, ou seja, se existir um produtor que em determinado mds teve duas

datas de coletas iguais, apenas uma sera considerada, a outra provavelmente 6

fruto de algum erro no banco de dados operacional.

No passo “Group by” acorre a consolidagao dos registros com relagao as

dimens6es de clientes e m6s, e o calculo do nOmero de datas de coleta

Novamente foi utilizado o passo “Update”, pois 6 necessario apenas atualizar

o campo nOmero de coletas. Mas, diferentemente do passo anterior, neste passo

apenas serao comparadas as chaves das dimens6es de clientes e m6s antes da

atualizagao.

5.4.6.4 Transformagao padrao intemacional total

O padrao internacional ao qual este campo se refere 6 uma regra que dita que
uma determinada amostra de leite deve ter um valor m6ximo aceitavel dos

indicadores CCS e CBT. Nesta transformagao (figura 30) sera calculado o campo

“Padrao Internacional Total” que 6 o nClmero de UAs consolidadas sobre produtor e

mds que realizaram an61ises de CCS e CBT. Ou seja, 6 o namero maximo de UAs
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de um determinado produtor e em determinado m6s que podem estar dentro do

padrao internacional.

Table input CBT All
-- a -F

6Sort
F

Sort rbws 7Java Script TIME ID Java Script TIME ID 2 Table input CCS All

3 U rows 4

Add constants 2

m-
Groud by 3

= -lOI
Update FACT_ANALYSIS_MaN TH

dA

Group by 6 Dummy [do nothing] 2Sort rows 3DIM_AC£0UN T lookup

Figura 30 – Transformagao padrao internacional total

Basicamente, atrav6s dos passos “Unique rows 3 e 4“ um novo campo 6

adicionado ao f]uxo de dados com o valor “1” para todos os registros, entao no

passo “Group by 6“ 6 realizada a consolidagao dos registros por produtor, mds e UA,

somando-se o campo rec6m criado, ou seja, as UAs que realizaram analise tanto de

CCS quanto de CBT terao o resultado “2” neste campo ap6s este passo. Entao no

passo “Filter rows 3” sao excluidos registro com resultado “1 ”, e finalmente no passo

“Group by 3” ocorre a consolidagao por produtor e mas contando-se o nClmero de

UAs que podem estar dentro do padrao internacional.
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5.4.6.5 Transformagao padrao intemacional

Ap6s o calculo do nClmero total de UAs com possibilidade de adequagao ao

padrao internacional, nesta transformagao (figura 31) 6 calculado o nOmero efetivo

de UAs que se ad6quam a este padrao. Assim, com estes dois campos 6 possivel se

calcular a porcentagem de UAs no padrao internacional, por exemplo.

&
Table input FACT_ANALYSIS_RESULT Update FACT_AW\LYSIS_MaN TH

IFI
CCSSort

Fifa JPws 4 Dummy Ido nothing 1 3

HI
GlouB by 4

m
5Sort

Append streams 2 Add constants 3

Figura 31 – Transforma9ao padrao internacional

A diferenga desta transformagao para a anterior 6 que nos passos “Filter

rows” e “Filter rows 2” as UAs cujos resultados de CCS e CBT estao acima do

permttido sao descartadas. Logo no passo “Group by 7” s6 sao somadas as UAs que

estao dentro do padrao internacional.

Outra diferenga 6 que no passo “Table input FACT_ANALYSIS_RESULT” as

informag6es sao obtidas a partir de outra tabela fato do DW. lsto 6 necess6rio, pois

como existem filtros de resultados de an61ises, 6 necess6rio que os resultados

estejam limpos e padronizados.
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5.4.6,6 Transformagao nOmero de analises DELVO e CHARM

Nesta transformagao (figura 32) 6 calculado o nOmero de UAs que realizaram

an61ises de ATB – DELVO e ATB – CHARM consolidados por todas as dimens6es
da tabela fato

R-
Table input FACT_ANALYSIS_RESULT Java Script TIME_ID

TOTAL 2 Select values 4 SOIl rows CHARM Solt rows DELVO Select values 2 Group by TOTAL

--–n B-
Insert CHARM TCITAL Update CHARM TOTAL Update DELVO TOTAL

Figura 32 – Transformagao nOmero de an61ises DELVO e CHARM

Insert DELVO TOTAL

5.4.6.7 Transformagao nOmero de an61ises DELVO e CHARM positivas

Nesta transformagao (figura 33) 6 calculado o nOmero de UAs de ATB

DELVO e ATB – CHARM com resultado positivo.
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Table input FACT_ANALYSIS_RESULT Java Script TIME_ID

iFF
Sort rowJ CHARM _DELVOSort

Dummy [do nothing] 2 Dummy [do nothing]

Select,galues 3

a
'""}"=
IiI

Update DELVE]

Figura 33 – Transformagao nOmero de an61ises DELVO e CHARM positivas

I I

Select'£alues 5

41
'"”#"==
BI

Update CHARM

A Onica diferenga desta transformagao para a anterior 6 que nos passos

“Filter rows” e “Filter rows 2” os registros com resultado de ATB negativo sao
descartados.

5.4.6.8 Transformagao mostrar an61ise

Esta transformagao (figura 34) 6 respons6vel por atualizar o campo “Mostrar

An61ise” que foi definido como “N” para todos os registros na primeira transformagao
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apresentada desta tabela fato. Este campo define se o registro pode ou nao ser

disponibilizado nos relat6rios.

––---–-R--–-A-–-–m-–-'.H'-–-–'-+-–aR
Table input FACT_ANALYSIS_RESULT Java Script TIME_ID Select values Sort rows Unique rows Update FACT ANALYSIS MDNTH

Figura 34 – Transformagao mostrar an61ise

5.4.7 Carga incremental

As transformag6es apresentadas anteriormente sao respons6veis pela carga

completa de suas respectivas tabelas no DW. No entanto, estas transformag6es s6

sao executadas uma vez, quando o banco de dados 6 criado, pois sao

extremamente demorada devido a enorme quantidade de registros. Ap6s esta

primeira carga, sera realizada a carga incremental, que atualiza periodicamente o

DW com os registros criados ap6s a ultima carga. Assim, mant6m-se o banco de

dados atualizado sem a necessidade de longos perfodos executando as

transformag,6es do ETL. Um exemplo de transformaq,ao deste tipo esta apresentado

na figura 35.

E
Sort rows Null p End Padlao Select values Insert / Update DIM_ACEQUNT

Figura 35 – Exemplo de transformagao incremental

Esta 6 a transformagao incremental que carrega a dimensao de clientes. EIa 6

id6ntica a transformag,ao completa (figura 14) com excegao do ultimo passo “Insert /

Update DIM_ACCOUNT” que, ao contrario do passo “Table outpuf’, compara as

chaves do fluxo de dados com as dos registros da tabela dimensao para verificar se

o registro ji existe. Se o registro ja existir na tabela, este 6 apenas atualizado, se

nao existir. 6 criado
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Outra diferenga 6 que na query do passo “Table input b_org_ext” utiliza-se o

campo onde fica armazenada a ultima vez que o registro foi alterado para extrair

apenas os registros que foram alterados do dia anterior at6 o momento da extragao,

assim, apenas os registros novos sao considerados, o que faz a transformagao ser

muito mais rapida.

5.4.8 Carga manual

Algumas vezes os registros referentes a uma OS especifica precisam ser

atualizados imediatamente, sem a possibilidade de esperar at6 que a carga

incremental ocorra automaticamente no fim do dia, por exemplo. Para estes casos 6

utilizada a carga manual. Um exemplo de transformagao deste tipo 6 apresentado na

figura 36.

Table input b_org_ext Sort rows Row denolmaliser Hull p End Padrao Setectjvatues
I

k .
t 4:

I

Insert / Update DIM ACC£3UNT

Figura 36 – Exemplo de transformagao manual

Esta 6 a transformagao manual que carrega a dimensao de clientes. EIa 6

id6ntica a transformagao incremental (figura 35) com excegao do primeiro passo

“Get System Info” que recebe a informagao do c6digo da OS que deve ser atualizada.
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5.5 Testes

Ap6s a finalizagao da etapa de construgao o DW esta pronto para ser utilizado,

no entanto, ainda 6 necessario a realizagao de testes para garantir que os

resultados obtidos estejam de acordo com os esperados pelo usu6rio final.

Estes testes foram realizados por representantes do conjunto de usu6rios

finais, que realizaram uma s6rie de validag6es para avaliar a confiabilidade dos
dados.

Para facilitar este processo foram criados scripts de teste com sugest6es de

testes que permitem avaliar de forma satisfat6ria os resultados obtidos atrav6s do

sistema de Bl. Estes scripts sao conjuntos de passos a serem seguidos para se

avaliar o funcionamento de cada parte do sistema de Bl. Por exemplo, 1 - entrar na

tela “Analise de Leite”, 2 - criar uma nova an61ise, 3 - inserir um determinado

indicador zoot6cnico na an61ise, 4 - verificar se a analise foi corretamente criada, etc.

Durante a avaliagao dos resultados, os problemas encontrados foram

corrigidos e re-testados at6 que o sistema apresentasse os resultados desejados.

5.6 Implementagao

Ap6s a validagao do projeto pelo usuario final, os Oltimos detalhes do projeto
devem ser definidos:

Periodicidade de execugao do processo – Quando o projeto entrar em

produgao sera realizada uma carga completa do DW, utilizando toda a informagao

do banco de dados operacional da Clinica do Leite. No entanto, esta carga leva

muito tempo e s6 deve ser realizada uma vez. A partir desta carga inicial serao

realizadas, com um determinado periodo, cargas incrementais para se realizar a

atualizagao do DW. Por exemplo, a carga incremental pode ser executada todos os
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dias a meia noite, com o intuido de atualizar o DW com as informag6es novas do dia

anterior.

Respons6veis pela execugao do processo – Muitos dos processos

necess6rios ao sistema de BI acorreram automaticamente de forma agendada,

por6m pode ser necess6rio a definigao de alguns responsaveis por alguns
processos manuals.

Treinamento de usu6rios chaves – Alguns usuarios serao escolhidos para

receber treinamento sobre o sistema e ferramentas utilizados. O intuito 6 que estes

usuarios principais transmitam posteriormente o treinamento para outros usuarios

interessados na utilizagao da ferramenta de Bl.

usuarios da ferramenta de BI – Os primeiros usuarios da ferramenta de BI

sao definidos, recebendo usuario e senha para acesso a ferramenta.
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6 RESULTADOS

A etapa de construgao resultou em 16 tabelas dimensao e 9 tabelas fato,

totalizando 41 transformag6es e 4 jobs necessarios para a construgao e carga

completa de todas as tabelas. Tamb6m foram criados o mesmo nOmero de

transformag6es e jobs para realizar a carga incremental. A16m disso, foram criadas

16 transformag6es e 2 jobs para realizar a carga manual de algumas tabelas

especificas.

Ap6s a carga completa das tabelas fato e dimens6es atrav6s das

transformag6es para este tipo de carga, as transformag6es incrementais foram

agendadas para serem executadas no fim de cada dia, o que garante que o DW

sera diariamente atualizado. Com isso, o DW ja esta pronto para ser utilizado.

Atualmente o projeto de Business Intelligence para a Clinica do Leite esta em

fase final de homologagao em uma de suas frentes, onde relat6rios baseados no DW

foram desenvolvidos. No entanto, em outra frente, onde cubos de dados foram

criados para realizar o cruzamento de informagao a partir do DW, o projeto ja esta

em produgao e foi bem avaliado por funcion6rios da Clinica do Leite.

Na figura 37 6 apresentado um exemplo dos relat6rios desenvolvidos a partir

do DW. O formato deste relat6rio foi definido no inicio do projeto e a construgao da

tabela fato de coeficientes zoot6cnicos foi realizada de forma a viabilizar a geragao
deste relat6rio de forma eficiente
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7 DISCUSSAO

Este projeto implementou de forma bem sucedida t6cnicas de tecnologia da

informagao (Tl) para melhorar a forma como a informagao, de um grande banco de

dados com informag6es zoot6cnicas, 6 analisada.

Apesar do projeto nao ter gerado melhorias nas t6cnicas de TI, apenas

utilizou o que ja existia'no cenario atual, foi inovador no sentido de ter introduzido

estas t6cnicas no setor de zootecnia. E pode ter aberto um precedente importante

no sentido de incentivar a utilizagao destas t6cnicas, nao apenas neste setor, mas

em qualquer outro que necessite de formas eficientes de an61ise de grandes

quantidades de dados.
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8 CONCLUSOES

O objetivo deste trabalho foi desenvolver um Data Warehouse (DW) que 6

parte se uma solugao de Business Intelligence (Bl) para melhorar a forma como a

Clinica do Leite, uma instituigao da Esalq/USP, analisa a grande quantidade de

informag6es, basicamente sobre an61ise de leite e dados zoot6cnicos, acumulada ao

longo de sua hist6ria. Analisar melhor toda esta informagao era uma necessidade

para se conhecer profundamente o cen6rio da qualidade do leite no estado, e poder

vislumbrar pontos que podem ser melhorados neste cenario.

Business Intelligence (Bl) 6 uma arquitetura composta por um conjunto de

metodologias de gestao implementadas atrav6s de ferramentas de software, cuja

fungao 6 proporcionar ganhos nos processos decis6rios e analiticos, baseando-se

na capacidade informacional das ferramentas que integram em um s6 lugar, um data

warehouse (DW), todas as informag6es necess6rias a tomada de decisao.

O processo que realiza a extragao dos dados do banco operacional, a

transformag,ao destes dados (filtragem, limpeza, etc) e carga no novo banco

informacional (DW) 6 chamado de ETL (Extract Transform Load).

O DW 6 um reposit6rio de dados (banco de dados) especificamente

desenhado para facilitar a geragao de relat6rios e a analise da informagao. A

informagao em um DW deve estar em um formato consistente, livre de dados

incoerentes e estruturado de forma a cumprir os requerimentos analiticos do usu6rio

final

Ap6s a criagao do DW, a informagao ja estara no formato ideal para ser

utilizada e poder6 ser acessada, dentre outras, por ferramentas de gerag,ao de

relat6rios e por ferramentas conhecidas como Online Analytical Processing (OLAP)

ou Processo Analitico em Tempo Real, que geram cubos 16gicos de dados para
an61ise multidimensional
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Com esta ferramenta 6 possivel responder de forma r6pida e simples

perguntas que no sistema antigo eram extremamente dificeis e mesmo invi6veis ao

usuario final que nao possua conhecimento t6cnico. Com a maior facilidade de

acesso aos dados hist6ricos da Clinica do Leite espera-se incentivar seu estudo, e

desta forma contribuir para aumentar o conhecimento do cen6rio leiteiro do estado e

at6 do pais. Consequentemente, pesquisadores poderao desenvolver seus estudos

com maior efici6ncia e qualidade, contribuindo para o direcionamento de melhorias

neste cenario.

Atualmente uma frente do projeto de Business Intelligence para a Clinica do

Leite ja esta em produgao, onde cubos de dados foram criados para realizar o

cruzamento de informagao a partir do DW. Este frente foi bem avaliado por
funcionarios da Clinica do Leite
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10 APENDICE

Exemplo de transformag6es com mais detalhes:

Dimensao de clientes

Dimensao que contem os dados referentes aos clientes da Clinica do Leite.

Origem dos dados

Tabela principal: b org ext.
Join’s com: b user, b pri Ist, b org addr eb gov ident.
Filtros: Tanto na tabela principal quanto nas join’s s6 sao utilizados registros nao
excluidos (DELETED_BY = '’) e apenas tipo de conta igual a 'Cliente’ atrav6s do
campo TYPE da tabela principal.

Destino dos dados

Tabela: DIM ACCOUNT

Nome do cam hO Descrigao
ID lera a identidade relacional.
ACCNT
NAME
CODE

ID

ACCOUNT TYPE
E ATION

ID do Cliente utilizado pelo neq6cjo.
Nome do Cliente.
C6diqo do Cliente utilizado
Tipo cl Empresa:
Segmentagao. Utilizado
clientes.
Grupo do cliente.

lelo neq6cjo.

para classificar OS

GROUP TYPE
MANAGER NAME
PRI LST NAME

Gerente respons6vel.
Lista de pret,os.

STATUS
ADDR PRINCIPAL*

Status.
Enderel >adrao.

mo LEMENT PRINCIPAL*
I AL*
mTE PRINCIPAL*
MESO PRINCIPAL*

ComDlemento do endereco
Cidade.
Estado.

)ad rao.

Mesorreqiao.
mE CODE PRINCIPAL* C6d i. ro do
MICRO PRINCIPAL*
MICRO CODE PRINCIPAL*
mJDE PRINCIPAL*

Microm
C6digo do
LatituM:

LONGITUDE PRINCIPAL* Lonl itude.

* Na tabela existem tamb6m estes campos para enderego de cobranga, envio de
an61ise, recebimento de material, envio de nota fiscal e ponto de coleta.
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Transformagao

®––-M---IFI
Sort rowsTable input b_org_ext

'-A
Row denormaltser

--–H- a-

Select values Table output DIM ACCOUNTNull p End PadraD

Passos da transformagao

Table input b org_ ext-. Neste passo 6 onde se encontra a query que puxa todos os
campos relevantes da tabela b org ext, inclusive os referentes a enderego que
estao normalizados, ou seja, existe apenas um campo para enderego, cidade,
estado, etc, em cada registro, e mais um campo para se definir o tipo de enderego
(padrao, cobranga, envio de material, etc.).

Sort rows: Neste passo sera realizada a ordenagao do campo ACCNT_ID, pois 6
necess6rio para o pr6ximo passo.

Row denormaliser. Neste passo sera realizado o processo de desnormalizagao dos
campos de enderego. At6 este ponto temos para cada cliente (ACCNT_ID) seis
registros, cada um com seus campos de enderego relacionados a objetivos
diferentes (enderego padrao, cobranga, envio de material, etc.). Ap6s este ponto
iremos ter apenas um registro, por6m com um maior numero de campos, ou seja,
teremos no mesmo registro um campo para o enderego padrao, um para o de
cobranga, um para o de envio de material, etc.

Null p End Padrao-. Neste passo iremos preencher os campos de enderego que
estiverem vazios com os de enderego padrao. Assim, se o enderego de envio de
material de um determinado Cliente nao esta preenchido vamos assumir que o
material deve ser enviado para seu enderego padrao.

Select values: Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Table output DIM_ ACCOUNT: E o passo onde 6 definida a conexao ao banco de
dados destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao direcionados.

Dimensao de centros de custo

Dimensao que contem os dados dos diversos centros de custo utilizados pelo
rlegoclo.

Origem dos dados

Tabela principal: b cost center.
Join 's com: nenhuma.
Filtros: sao considerados apenas registros nao excluidos (DELETED_BY = '’).
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Destino dos dados

Tabela: DIM COST CENTER

Nome do camDO
ID
COST CENTER ID
NAME
CODE

Descri('ao
Surrogate Ke' gera a identidade relacional
ID do c=tro de–c)

Nome do centro de custo
C6digo do centro de custo

Transformagao

&
Table output DIM EDST CENTERTable input b_cost_center Select values

Passos da transformagao

Table input b_cost_center. Neste passo 6 onde se encontra a query que puxa todos
os campos relevantes da tabela b cost_ center.

Select values-. Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Table output DIM COST_ CENTER: E o passo onde 6 definida a conexao ao banco
de dados destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao direcionados.

Dimensao de langamentos financeiros

Dimensao que contem os dados de langamentos financeiros.

Origem dos dados

Tabela principal: b finance.
Join ’s com: nenhuma,
Filtros: sao considerados apenas registros nao excluidos (DELETED_BY = '’).

Destino dos dados

Tabela: DIM FINANCE

Nome do campo
ID
FINANCE ID
N ID
CODE

Descricao
Surrogate Ke' qera a identidade relacional
ID do lanc,ame–nt)
ID do boleto que contem o lan(.,amento
C6djqo do lancamento
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Transformagao

m
Generate Rows

h

–-' @
Table output DIM_FINANCETable input b_finance Select values Append streams

Passos da transformagao

Table input b finance-. Neste passo 6 onde se encontra a query que puxa todos os
campos relevantes da tabela b finance.

Select values: Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Generate Rows: Neste passo 6 gerado um registro com o FINANCE_ID em branco.
Este artificio 6 necess6rio, pois a tabela Fato que utiliza esta dimensao necessita
armazenar os registros que nao tem langamento financeiro associado. E, como
explicado anteriormente, registros sem alguma das chaves associadas as
dimens6es nao sao inseridos na tabela Fato. Entao, quando a tabela Fato for
carregada, os registros sem langamento associado receberao o ID deste registro.

Append streams: Este passo apenas junta os registros vindos dos passos anteriores.
E possivel definir qual bloco de registros ira entrar primeiro na “stream” (fIuxo) final
de dados.

Table output DIM_ FINANCE. E o passo onde 6 definida a conexao ao banco de
dados destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao direcionados.

Dimensao de pagadores

Dimensao que contem os dados referentes aos clientes que efetivamente
efetuam pagamentos.

Origem dos dados

Tabela principal: b org ext.
Join's com: b_org_ext, b_pri_Ist e b_pay_cond. E necess6rio realizar uma “join” com
a pr6pria b_org_ext, porque um dos campos da tabela destino 6 referente a
fundagao a qual o cliente esta ligado e esta fundagao tamb6m 6 arrnazenada como
cliente na mesma tabela
Filtros: Tanto na tabela principal quanto nas join’s s6 sao utilizados registros nao
excluidos (DELETED BY = '’) e apenas tipo de conta igual a 'Cliente’ atrav6s do
campo TYPE da tabela principal.
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Destino dos dados

Tabela: DIM PAYER

Nome do campo
ID
PAYER ID

Descricao
Surrogate Ke (Iera a identidade relacional
ID do Clientea
neq6cjo
Nome do Paqador
Fundacao jjga
Lista de Drec&
Periodo de pagamento (15 Dias, 28 Dias
etc

NAME
FOUNDATION
PRICE LIST
mA ENT TERM

Transformagao

-@
Table output DIM PAYERTable input b org ext

Passos da transformagao

Table input b org ext-. Neste passo 6 onde se encontra a query que puxa todos os
campos relevantes da tabela h org_ ext.

Select values-. Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Table output DIM_ PAYER: E o passo onde 6 definida a conexao ao banco de dados
destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao direcionados.

Dimensao de posig6es

Dimensao que contem os dados referentes as posig6es para utilizagao do
software de CRM da Clinica do Leite. Estas posig6es definem, por exemplo, quais
telas um determinado usu6rio poder6 acessar.

Origem dos dados

Tabela principal: b postn.
Join’s com: b bu.
M : Tanto na tabela principal quanto na 'join’ com a b bu s6 sao utilizados
registros nao excluidos (DELETED_BY = '’).

Destino dos dados

Tabela: DIM POSITION
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Nome do camPO
ID

POSITION ID
POSITION NAME
R ATION
TYPE

Descri IO

mate Ke' Fera a identidade relacional
ID da no lo utilizado pelo neq6cjo
Nome da Posi O

Funda('do jjqada ao cliente
Tipo da Posi 0

Transformagao

Bi

I,@Edd constants Clierlte

HI Dummy [do nothinglFilter rows
@

Table output DIM_PC3SITIC]N

Add constants Produtor

Passos da transformagao

Table input by)ostn'. Neste passo 6 onde se encontra a query que puxa todos os
campos relevantes da tabela b postn .

Filter rows: Neste passo ocorre a separaq,ao entre os registros no PAR_ID nulo ou
nao. Se o registro tem PAR_ID nulo, a posigao 6 do tipo Cliente, do contrario, 6 do
tipo Produtor.

Add Constants Cliente e Add Constants Produtor: Estes passos adicionam um o
campo TYPE aos registros com valor Cliente ou Produtor dependendo do
direcionamento realizado no passo anterior.

Dummy-. Este passo simplesrnente junta os registros vindos dos passos anteriores.
Para isso 6 necess6rio que os dois fluxos de dados tenham as mesmas colunas,
com os mesmos nomes e na mesma ordem.

Select values: Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Table output DIM POSITION: E o passo onde 6 definida a conexao ao banco de
dados destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao direcionados.

Dimensao de produtos

Dimensao que contem os dados referentes aos produtos oferecidos pela
Clinica do Leite. Principalmente an61ises laboratoriais e material de coleta, entre
outros
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Origem dos dados

Tabela principal: b_product.
Join’s com: b_product e b report paterns (LEFT OUTER JOIN). E necessario
realizar uma “join” com a pr6pria b product, porque um dos campos da tabela
destino 6 referente ao tipo (TYPE) do produto e este tipo 6 armazenado na mesma
tabela origem (b product) tamb6m como um produto.
Filtros: Tanto na tabela principal quanto nas join’s s6 sao utilizados registros nao
excluidos (DELETED_BY = '’). Na b_report paterns s6 sao considerados registros
com TYPE igual a 'PRODUCTS_UM’, que sao registros que armazenam a unidade
do produto, e na tabela principal s6 sao considerados registros com TYPE igual a
'Produto’ .

Destino dos dados

Tabela: DIM PRODUCT

Nome do campo
ID
PRODUCT ID
NAME
DESCRIPTION

Descri('ao
Surrogate Ke tera a identidade relacional
ID do Mun–uti)
Nome do Produto
Descrigao do Produto. Consiste em uma
concatenagao do nome do produto, sua
descri('ao na tabela de ori(lem e sua unidade

doTipo Erri “AnaliseProduto geral
Laboratorial” ou “Material de Coleta”

Transformagao

Table input b product Calculator Select values Table output DIM_PFIDDUET

Passos da transformagao

Table input b y)roduct-. Neste passo 6 onde se encontra a query que puxa todos os
campos relevantes da tabela b yroduct.

Calculator. Neste passo 6 onde se concatena o nome do produto, sua descrigao na
tabela de origem e sua unidade para formar o novo campo DESCRIPTION da tabela
destino

Select values-. Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Table output DIM_ PRODUCT: E o passo onde 6 definida a conexao ao banco de
dados destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao direcionados.
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Dimensao de Ordens de Solicitagao de Material

Dimensao que contem os dados referentes a ordens de solicita9ao de
material .

Origem dos dados

Tabela principal: b order,
Join’s com: nenhuma.
Filtros: Foi necess6rio usar dois passos para a entrada dos dados, um para filtrar
apenas registros com tipo igual a “Manual” e status igual a “Enviado”, e outro para
filtrar apenas registros com tipo igual a “Recorrente”. Ambos os passos tem tamb6m
o filtro que desconsidera registros excluidos.

Destino dos dados

Tabela: DIM ORDER

Nome do campo
ID
ORDER ID

Descri('ao
Surrogate Ke' lera a identidade relacional
ID da=)rder o
utilizado pelo neq6cjo
C6digo da Solicitagao de Material utilizado
pelo ne96cio
Informa L
enviado. Ex: Correios – Sedex
Define se a solicitagao de material 6 manual
ou recorrente
Define o periodo de recorr6ncia quando for o
caso. Para solicita(,,6es manuais 6 NULL

CODE

DELIVERY MODE

RECURRENCE PERIOD

Transformagao

B––––-–lW–--– r–-a
Table input b_order R ecolrenb Dummy [do nothing] Select values Table output DIM_0RDER

Passos da transformagao

Table input b_order Manual-. Neste passo 6 onde se encontra a query que puxa
todos os campos relevantes da tabela b order , por6m apenas registros do tipo
“Manual”.
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Table input b order Recorrente'. Neste passo 6 onde se encontra a query que puxa
todos os campos relevantes da tabela & order , por6m apenas registros do tipo
“Recorrente”.

Add constants: Neste passo 6 incluido ao fluxo de dados a coluna
RECURRENCE PERIOD com valor NULL para todos os registros, ja que estes
registros sao manuais, e portanto, sem nenhuma recorr6ncia.

Dummy: Este passo simplesmente junta os registros vindos dos passos anteriores.

Select values-. Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Table output DIM_ ORDER: E o passo onde 6 definida a conexao ao banco de dados
destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao direcionados.

Dimensao de Boletos

Dimensao que contem os dados referentes aos boletos emitidos pela Clinica
do Leite

Origem dos dados

Tabela principal: b invoice.
Join’s com: nenhuma.
M : S6 sao utilizados registros nao excluidos (DELETED_BY = '’),

Destino dos dados

Tabela: DIM INVOICE

Nome do campo
ID
INVOICE ID
CODE
VALUE
STATUS

Descri 10

Surrogate Ke' (Iera a identidade relacional
ID do Boleto utilizado pelo neq6cjo
C6digo do Boleto utilizado pelo neg6cio

Informa o status do boleto. Ex: Pago ou
Atrasado

CHARGED DATE
A E
DUE DATE
DA MENT DATE
A AID
FISCAL CODE

Data de vencimento do boleto
Data em que o Daqamento foi realizado
Valor efetivamentem
C6djqo fiscal do boleto
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Transformagao

Generate Rows

Select values Ngo Pago

Passos da transforma9ao

Table input b invoice: Neste passo 6 onde se encontra a query que retira todos os
campos relevantes da tabela b invoice.

Switch / Case-. Neste passo existe uma divisao no fluxo de dados, registros com
status “Pago” ou “Cancelado” sao direcionados para o passo “Select values Pago” e
os demais para o passo “Select values Nao Pago”. lsto 6 necess6rio, porque alguns
campos sao gerados na query do primeiro passo de forma duplicada, sao gerados
os mesmos campos considerando o registro com status “Pago” ou “Cancelado” e
considerando outros status quaisquer, entao dependendo para onde o registro 6
direcionado, campos diferentes serao utilizados no passo posterior.

Select values Pago-. Neste passo aos registros com status “Pago” e “Cancelado” vao
ser atribuidos os campos calculados pela query do primeiro passo considerando um
registro pago.

Select values Nao Pago-. Neste passo aos registros com status diferente de “Pago” e
“Cancelado” vao ser atribuidos os campos calculados pela query do primeiro passo
considerando um registro nao pago.

Dummy: Este passo simplesmente reClne os registros vindos dos passos anteriores.

Select values: Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Generate Rows: Neste passo 6 gerado um registro com o INVOICE ID em branco.
Este artificio 6 necess6rio, pois a tabela Fato que utiliza esta dimensao necessita
armazenar os registros que nao tem boleto associado. E, como explicado
anteriormente, registros sem alguma das chaves associadas as dimens6es nao sao
inseridos na tabela Fato. Entao, quando a tabela Fato for carregada, os registros
sem boleto associado receberao o ID deste registro.

Append streams: Este passo apenas junta os registros vindos dos passos anteriores.
E possivel definir qual bloco de registros ira entrar primeiro na “stream” (fluxo) final
de dados.

Table output DIM_ INVOICE: E o passo onde 6 definida a conexao ao banco de
dados destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao direcionados.
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Dimensao de Ordens de Servigo

Dimensao que contem os dados referentes a ordens de servigo recebidas
pela Clinica do Leite.

Origem dos dados

Tabela principal: b_serv order.
Join's com: b org ext.
Filtros: Tanto na tabela principal quanto na join 56 sao utilizados registros nao
excluidos (DELETED_BY = '’) e s6 sao considerados registros com numero de
amostras maior que zero para o caso de ordens de servigo do tipo 'Analysis’.

Destino dos dados

Tabela: DIM SERV ORDER

Nome do campo
ID
SERV ORDER ID
no
TEMPERATURE
ANALYSIS LINE
LAB EXPRESS FLG
ANALYSIS DATi
A NUMBER
0 TO
E TE

Descri('ao
Surrogate Key, (Iera a identidade relacional.
ID da CRutiliz–ad)
C6djqo da OS utilizado pelo neq6cjo.
Tempas amostras da OS.
Linha de an61ise. Ex: CBT - Bentle'

Data da analise.
NClmero de amostras.
Data em que as amostras foram coletadas.
Data em que as amostras chegaram a Clinica
do Leite.
Tipo da OS. Ex: Anajysjs, Generic, etc.
Data de cria('ao da Og

TYPE
CREATED
CLINICALOG
PROCESSING DATE
REVISION DATE
COMMENTS

Data em que a OS foi validada.
Coment6rios.
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Transformagao

m
Null if.Table input b serv Older Modified Java Script Value

Add corlstank N

laI
Table output DIM_SERV_DRDER

Passos da transformagao

Table input b serv order. Neste passo 6 onde se encontra a query que retira todos
os campos relevantes da tabela b serv_ order.

Filter rows, Add constants Y e Add constants N: Estes passos em conjunto definem
se o registro tem o campo CLINICALOG com valor “Y” ou “N”. Este campo indica se
a OS foi criada diretamente ou atrav6s de um ponto de coleta.

Dummy: Este passo simplesmente reane os registros vindos dos passos anteriores.

Null IF...-. Este passo substitui valores incoerentes de temperatura por NULL.

Select values-. Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino e o campo
TEMPERATURE foi definido com inteiro.

Modified Java Script Value-. Este passo contem um script que tem como fungao
substituir valores de temperatura menores que 0 ou maiores que 30 por NULL.

Select values 2: Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Table output DIM SERV ORDER-. E o passo onde 6 definida a conexao ao banco
de dados destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao direcionados.

Dimensao de Unidades de Analise

Dimensao que contem os dados referentes as Unidades de An61ise (animais,
tanques de cooperativas, caminh6es com leite de v6rios produtores, etc.)
cadastradas pela Clinica do Leite.
Origem dos dados
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Tabela principal: b_ua.
Join’s com: b_gov_prod (LEFT OUTER JOIN).
Filtros: Tanto na tabela principal quanto na join s6 sao utilizados registros nao
excluidos (DELETED_BY = '’) e s6 sao considerados registros da b_ua que tenham
os campos CODE e ROWID diferentes de NULL e vazio.

Destino dos dados

Tabela: DIM UA

Nome do campo
ID

UA ID
CODE
NAME
LINE

Descri('ao
lera a identidade relacionalSurrogate Ke'

ID da LRutilizad)
C6djqo da UA utilizado Detomc
Nomem
Rota utilizada para coleta de amostras desta
UA. (Verificar
TiDO da UA. Ex: Animal, Silo, Tanque, etc
C6digo de uma UA cadastrado no Minist6rio

gricultura. (Verificar

TYPE
NRP

Transformagao

Table input b_ua Select values Table output DiM_UA

Passos da transformagao

Table input b ua-. Neste passo 6 onde se encontra a query que retira todos os
campos relevantes da tabela b ua.

Select values: Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Table output DIM UA-. E o passo onde 6 definida a conexao ao banco de dados
destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao direcionados.

Tabela Fato de Resultados de Analises

Tabela Fato que contem os resultados das an61ises realizadas pela Clinica do
Leite. Esta tabela Fato tem como dimens6es a DIM PRODUCT, DIM_UA,
DIM SERV ORDER e DIM ACCOUNT. Ou seja, cada registro desta tabela
armazena um resultado de an61ise associado as caracteristicas produto (CCS, CBT,
etc.), Unidade de An61ise, Ordem de Servigo e Cliente/Produtor.
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Origem dos dados

Tabela principal: b analysis.
Join’s com: b_serv_order_item, b_serv_order eb product.
Filtros: Tanto na tabela principal quanto nas join’s 56 sao utilizados registros nao
excluidos (DELETED_BY = '’) e s6 sao considerados registros da b serv order item
com UA ID nao nulo e nao vazio.

Destino dos dados

Tabela: FACT ANALYSIS 'F{ESULT

rrll.)oNome do ca
ROW ID

Descri('ao
C6digo inteiro e incremental utilizado apenas
ara controle da tabela.

Data em que o registro foi inserido ou
atualizado Dela ultima vez
C6digo inteiro e incremental que relaciona o
registro a sua OS na dimensao
DIM SERV ORDER
C6digo inteiro e incremental que relaciona o
reqjstro a sua UA na dimensao D UA.
C60 L
registro ao seu Produto na dimensao
DIM PRODUCT.

C6digo inteiro e incremental que relaciona o
registro ao Cliente/Produtor na dimensao
DIM ACCOUNT
Flag que permite ou nao acesso a informagao
do reqjstro por ajquns relat6rios.
c6djqMo item de)
Resultado da an61ise.
Nome da UA.
Rota utilizada para coleta de amostras desta

C6digo de uma UA cadastrado no Minist6rio
Aqricultu ra .

UA

LAST UPD

SERV ORDER ID

UA ID

PRODUCT ID

ACCNT ID

SHOW ANALYSIS

SERV ORDER ITEM CODE
RESULT
UA NAME
UA LINE

NRP
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Transformagao

a
e CFP

BI
Convene Dud

& E
Query Switch /

BIBI
DIM_pdDDUCTIod(4) UA lookup

/‘i
$(

SE RV_ORDER loW>

Table output FACT ANALYSIS

Defatl

;}:\..a
Iata CULTURA

Rt- vaILU 2

Trata CPP

RESULT

R
Null if ... 2Query 2

Trata CCT

Passos da transformagao

Query. Neste passo d onde se encontra a query que retira todos os campos
relevantes da tabela b analysis. Este passo s6 considera resultados do tipo
num6rico.

Query 2: Neste passo 6 onde se encontra a query que retira todos os campos
relevantes da tabela b_analysis. Este passo s6 considera resultados do tipo nao
num6rico. Ex: POS ou NEG.

Switch / Case-. Este passo separa os registros de acordo com o nome dos produtos
analisados (CPP, Dureza, CCT, GOFR, CCF e demais), pois o resultado destas
an61ises serao tratados de forma distintas.

ConveNe CPP, Convene Dureza, ConveNe CCT, ConveNe Gordura, ConveNe CCF e
Default-. Cada um desses passos trata de forma diferente os resultados dos
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respectivos produtos. Por exemplo, os resultados de Gordura sao definidos como do
tipo Number com 6 digitos e duas casas decimais de precisao.

Null if.. . 2: Este passo substitui valores incoerentes (“lncont6vel” ou “Ausente”, por
exemplo) de resultados de an61ise por NULL.

Switch / Case 2: Este passo separa os registros de acordo com o nome dos produtos
analisados (ATB – Delvo, ATB – CHARM, CULTURA, CPP, Dureza, CCT e demais),
pois o resultado destas an61ises serao tratados de forma distintas. Os demais
produtos sao ignorados.

Trata ATB. Trata CULTURA, 'Trata CPP, Trata Dureza e Trata CCT-. Cada um
desses passos trata de forma diferente os resultados dos respectivos produtos. Por
exemplo, para ATB caso o resultado seja “POS” 6 alterado para “1” e caso seja
“NEG“ 6 alterado para “-1 ”.

Dummy-. Este passo simplesmente reOne os registros vindos dos passos anteriores.

DIM PRODUCT lookup, UA lookup, SERV ORDER lookup e DIM_ACCOUNT
lookup'. Estes passos realizam a troca dos c6digos utilizados pelo negocio
respectivamente para Produtos, Unidades de Analise, Ordens de Servigos e
Clientes/Produtores, pelos c6digos inteiros e incrementais definidos nas dimens6es.
Ou seja, estes passos criam a ligagao entre a fato e as dimens6es.

Output mapping-. Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Table output FACT ANALYSIS RESULT-. E o passo onde 6 definida a conexao ao
banco de dados destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao
direcionados.

Dimensao de Lista de Pregos

Dimensao que contem os dados referentes aos valores cobrados pela Clinica
para cada produto ou material.

Origem dos dados

Tabela principal: b pri Ist item.
Join’s com: b pri Ist.
Filtros: Tanto na tabela principal quanto na join s6 sao utilizados registros nao
excluidos (DELETED=BY = '’).

Destino dos dados

Tabela: DIM PRICE LIST
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Nome do campo
ID
PRICE LIST ITEM ID

Descricao
Surrogate Key. (Iera a identidade relacional.
ID do Mn da lista de pregos utilizado pelo

CODE
neq6cjo.
C6digo do item da
elo neq6cjo.

Nome do)
Valor do item.
Tipo do item. Ex: An61ise ou
Coleta
Quantidade minima disponivel do item.
Quantidade maxima disponivel do item.
LS-000001
Lista Dadrao
Lista menor preco

lista de pregos utilizado

NAME
PRICE
TYPE Material de

QUANTITY FROM
L UNTIL
PARENT CODE
A NAME
PARENT DESCRIPTION

Transformagao

Table output DIM PRICE_LIST

Passos da transformagao

Table input b y)ri_ Ist item-. Neste passo 6 onde se encontra a query que retira todos
os campos relevantes da tabela by)ri Ist item.

Select values-, Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Table output DIM PRICE LIST: E o passo onde 6 definida a conexao ao banco de
dados destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao direcionados.

Dimensao de usuarios

Dimensao que contem os dados referentes aos usuarios do sisterna utilizado
pela Clinica do Leite.

Origem dos dados

Tabela principal: b user.
Join’s com: nenhuma.
Filtros: S6 sao utilizados registros nao excluidos (DELETED_BY = '’).
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Destino dos dados

Tabela: DIM USER

Nome do campo
ID

USER ID
USER NAME
TYPE

Descri('go
Surrogate Ke' qera a identidade relacional
ID do mario utilizado pelo neq6cjo
Nome do usu6rio
Tipo do usu6rio. Ex: Cliente ou Funcion6rio

Transformagao

Table input b_user Select values Table output DIM_USER

Passos da transformagao

Table input b user Neste passo 6 onde se encontra a query que retira todos os
campos relevantes da tabela b user.

Select values-. Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Table output DIM_ USER-. E o passo onde 6 definida a conexao ao banco de dados
destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao direcionados.

Dimensao de Telas

Dimensao que contem os dados referentes as telas do sistema utilizado pela
Clinica do Leite.

Origem dos dados

Tabela principal: b view.
Join’s com: t screen.
Filtros: Tanto na tabela principal quanto na join 86 sao utilizados registros nao
excluidos (DELETED_BY = '’).

Destino dos dados

Tabela: DIM VIEW
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Nome do campo
ID
VIEW ID
NAME
SCREEN NAME

Descricao
Surrogate Ke (Iera a identidade relacional
ID da tMutilizac)
Nome da tela

Nome do m6dulo ao qual a tela esta
associada

Transformagao

Table input t_view Select values Table output DIM VIEb/

Passos da transformaQao

Table input b_ 1//ew: Neste passo 6 onde se encontra a query que retira todos os
campos relevantes da tabela b view .

Select values-. Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Table output DIM_ V/EW: E o passo onde 6 definida a conexao ao banco de dados
desttno (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao direcionados.

Tabela Fato de Resultados de Analises consolidados por m6s e por
unidades de analise

Tabela Fato que contem os resultados das an61ises realizadas pela Clinica do
Leite consolidados por mds. Esta tabela Fato tem como dimens6es a
DIM_PRODUCT, DIM_UA, DIM_TIME e DIM ACCOUNT. Ou seja, cada registro
desta tabela armazena o resultado da m6dia de an61ises associada as
caracteristicas produto (CCS, CBT, etc.), Unidade de Analise, Cliente/Produtor e

O processo para criagao da tabela foi dividido em duas transformag6es, pois a
tentativa de realizar todo o processo em uma Onica transformagao resultou em baixa
performance .

Mas

Origem dos dados

Tabela principal: b analysis.
Join’s com: b_serv_order_item, b serv order eb product.
Filtros: Tanto na tabela principal quanto nas join's s6 sao utilizados registros nao
excluidos (DELETED_BY = '’), s6 sao considerados registros da b_serv_order_item
com UA_ID nao nulo e nao vazio e UA TYPE igual a 'Tanque’, e s6 sao
considerados registros da b serv order com o campo TEMPERATURE num6rico.



87

Destino dos dados

Tabela: FACT ANALYSIS MONTH UA

Nome do campo
ACCOUNT ID

Descricao
C6digo inteiro e incremental que relaciona o
registro ao Cliente/Produtor na dimensao
DIM ACCOUNT.
C6digo inteiro e incremental que relaciona o
registro a uma data na dimensao DIM_TIME.
No caso desta tabela, como os dados sao
consolidados por m6s, os IDs foram definidos
como sempre referentes ao primeiro dia de
cada m6s.
C6digo inteiro e incremental que relaciona o
registro ao seu Produto na dimensao
DIM PRODUCT.

C6digo inteiro e incremental que relaciona o
reqjstro a sua UA na dimensao D UA.
M6dia dos resultados consolidados por mas.
M6dia de temperatura consolidadas por mds.
TemDeratura maxima.
Temperatura minima.
Numero de datas de recebimentos distintas
consolidadas por mds
Flag que permite ou nao acesso a informagao
do registro por alguns relat6rios.

TIME ID

PRODUCT ID

UA ID

AVERAGE
AVG TEMP
MAX TEMP
mI TEMP
COLLECT NUM

SHOW ANALYSIS

Job

START Get FAt:T AHALYSIS_MONTH_UA Get FACT_ANALYSIS_MDNTH_UA_ATB

Este 6 o Job que realiza o processo de carga da tabela Fato Analysis Month UA. Os
passos Get_FACT_ANALYSIS_MONTH_UA e
Get FACT ANALYSIS MONTH UA_ATB simplesmente executam as respectivas
transformag6es na ordem apresentada na figura.



88

Transformagao 1 – Get FACT ANALYSIS_MONTH_UA

HI

B:---~---~..-
Convene Duma

HI
Coryverte CCT

/ XJI

/

r.4

\„ \
III(\,

{};N:T; 3

®-.-® ”-®
Java SaId TIME_ID PRDDUCT bcAup UA

\ m
OutPut mapping DIM_ACCOUNT Iookup

a
DumnBl Ida nothird

t
[R-

Shum lookup Select vaRIes

IIL

lil'#
';r : ”'"'-'

CULTURA

Rl
Trata CPP

7
ata Dureza

Rl
Trata CCT

I
Switch ,Null K... 2Query 2

Table input b_sew_order

M
Table output FACT_ANALYSiS_MaN TH_UA

Passos da transformagao

Query-. Neste passo 6 onde se encontra a query que retira todos os campos
relevantes da tabela b analysis, Este passo s6 considera resultados do tipo
num6rico.

Query 2: Neste passo 6 onde se encontra a query que retira todos os campos
relevantes da tabela b analysis. Este passo 56 considera resultados do tipo nao
num6rico. Ex: POS ou NEG.

Switch / Case-. Este passo separa os registros de acordo com o nome dos produtos
analisados (CPP, Dureza, CCT, GOR, CCF e demais), pois o resultado destas
analises serao tratados de forma distintas.

ConveNe CPP, ConveNe Dureza, Converte CCT, Convene Gordura, Converte CCF e
Default'. Cada um desses passos trata de forma diferente os resultados dos
respectivos produtos. Por exemplo, os resultados de Gordura sao definidos como do
tipo Number com 6 digitos e duas casas decimais de precisao.

Nu\I if. . . 2: Este passo substitui valores incoerentes (“lncontavel” ou “Ausente”, por
exemplo) de resultados de an61ise por NULL.
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Switch / Case 2: Este passo separa os registros de acordo com o nome dos produtos
analisados (ATB – Delvo, ATB – CHARM, CULTURA, CPP, Dureza, CCT e demais),
pois o resultado destas an61ises serao tratados de forma distintas. Os demais
produtos sao ignorados.

Trata ATB, Trata OULTURA, Trata CPP. Trata Dureza e Trata CCT'. Cada um
desses passos trata de forma diferente os resultados dos respectivos produtos. Por
exemplo, para ATB caso o resultado seja “POS” 6 alterado para “1” e caso seja
“NEG“ 6 alterado para “-1 ”.

Dummy-. Este passo simplesmente reOne os registros vindos dos passos anteriores.

Java Script TIME_ ID'. Este passo calcula atrav6s do campo CREATED da b_analysis
o TIME ID referente ao primeiro dia do mds desta data. Neste caso nao 6
necessario fazer o lookup na dimensao TIME ID, pois este ID pode ser calculado, o
que 6 mais r6ptdo.

PRODUCT lookup, UA lookup, e DIM ACCOUNT lookup-. Estes passos realizam a
troca dos c6digos utilizados pelo negocio respectivamente para Produtos, Unidades
de An61ise e Clientes/Produtores, pelos c6digos inteiros e incrementais definidos nas
dimens6es. Ou seja, estes passos criam a ligagao entre a fato e as dimens6es.

Output mapping-. Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Sort rows: Este passo ordenada os registros por ACCOUNT_ID, UA_ID,
PRODUCT_ID, TIME ID e RESULT. E um pr6-requisito para o pr6ximo passo.

Group by: Este passa agrupa os registros pelos campos ACCOUNT_ID, UA_ID,
PRODUCT ID e TIME_ID, E realiza as seguintes operag6es com os demais campos:
M6dia do campo RESULT para criagao do campo AVERAGE, m6dia do campo
TEMPERATURE para criagao do campo AVG_TEMP, valor maximo do campo
TEMPERATURE para criagao do campo MAX_TEMP, valor minimo do campo
TEMPERATURE para criagao do campo MIN_TEMP, valor maximo do campo
SHOW ANALYSIS para o mesmo campo com o objetivo de inserir o valor “Y” se
existir algum registro com este valor. Para o campo LOOKUP_REFERENCE
tamb6m utiliza-se a fungao valor maximo, mas apenas para o campo continuar no
fIuxo de dados, pois este campo 6 sempre igual para um mesmo m6s.

Table input 6 serv_ order Este passo 6 utilizado para calcular por query o numero de
datas de recebimento por m6s e por Cliente/Produtor a partir da tabela
b serv order item considerando apenas UAs do tipo 'Tanque’. E tamb6m gera o.
campo LOOKUP REFERENCE que sera utilizado em um passo posterior para levar
esta informaq,ao ao fluxo principal de dados.

Database lookup DIM_ ACCOUNt Este passo realiza a troca dos c6digos utilizados
pelo negocio para Clientes/Produtores pelos c6digos inteiros e incrementais
definidos na dimensao DIM ACCOUNT
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Stream lookup: Este passo adiciona ao fluxo principal de dados o campo
COLLECT_NUM calculado em um fluxo secundario. Utilizando para realizar esta
tarefa os campos ACCOUNT ID e LOOKUP REFERENCE existentes nos dois
fluxos

Select values-. Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquern iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino,

Table output FACT ANALYSIS_ MONTH_ UA: E o passo onde 6 definida a conexao
ao banco de dados destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao
direcionados.

Transformagao 2 - Get_FACT_ANALYSIS_MONTH_UA_ATB

HI
Select }valuesNull if T rata ATB

DIM–AC£DkMT Iookup UAIookup PRODUCT Iookup JavaScript TIMEJD

Dutput mapping Sort rows
-a

values 2

'\
I =) : : : :

Insert / Update FA£:T_ANALYSIS_MDNTH_UA

Esta transformagao tem o objetivo de atualizar o campo AVERAGE para os produtos
“ATB – Delvo” e “ATB – CHARM”, que sao calculados de forma errada na
transformagao 1, pois realiza a m6dia e o correto 6 o valor maximo.

Passos da transformagao

Query: Neste passo d onde se encontra a query que retira todos os campos
relevantes da tabela b analysis. Este passo s6 considera resultados do tipo nao
num6rico, com valor de temperatura num6rico, UAs do tipo 'Tanque’ e apenas os
produtos “ATB – Delvo” e “ATB – CHARM”.

Null if. . .-. Este passo substitui valores incoerentes (“lncont6vel” ou “Ausente”, por
exemplo) de resultados de an61ise por NULL.



91

Trata A TB: Este passo converte os resultados iguais a “POS” para “1 ” e “NEG” para
1

Select values-. Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Java Script TIME_ ID-. Este passo calcula atrav6s do campo CREATED da b analysis
o TIME ID referente ao primeiro dia do m6s desta data. Neste caso nao 6
necess6rio fazer o lookup na dimensao TIME ID, pois este ID pode ser calculado, o
que 6 mais r6pido.

PRODUCT lookup, UA lookup, e DIM ACCOUNT lookup-. Estes passos realizam a
troca dos c6digos utilizados pelo negocio respectivamente para Produtos, Unidades
de An61ise e Clientes/Produtores, pelos c6digos inteiros e incrementais definidos nas
dimens6es. Ou seja, estes passos criam a ligagao entre a fato e as dirnens6es.

Output mapping: Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Sort rows: Este passo ordenada os registros por ACCOUNT_ID, UA_ID,
PRODUCT ID, TIME ID e RESULT. E um pr6-requisito para o pr6ximo passo.

Group by: Este passa agrupa os registros pelos campos ACCOUNT_ID, UA_ID,
PRODUCT ID e TIME_ID. E realiza a consolidagao do campo RESULT obtendo o
valor maximo no m6s considerado e criando o campo AVERAGE com esta
informagao. Esta 6 a informagao que sera corrigida na tabela destino.

Select values 2: Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Insert / Update FACT_ .ANALYSIS_ MONTH UA: E o passo onde 6 definida a
conexao ao banco de dados destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados
serao direcionados. Ao contrario do “Table Output”, este passo nao insere
simplesmente os registros na tabela destino. Antes de carregar cada registro, este
passo verifica se o registro ja existia previamente e neste caso o atualiza, caso
contrario insere o novo registro.

Tabela Fato de Acessos

Tabela Fato que contem o numero de acessos as diversas telas do sistema
utilizado pela Clinica do Leite por Cliente/Produtor, Usu6rio e posigao consolidados
por dia. Ou seja, cada registro desta fato contem o numero de acessos a
determinada tela realizados em determinado dia por determinado usuario, com
determinada posigao e associado a determinado Cliente/Produtor.

Origem dos dados

Tabela principal: b_log_audit_trail.
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Join’s com: b postn eb bu.
Filtros: Na tabela principal s6 sao utilizados registros nao excluidos (DELETED BY =
'’). O agrupamento por usuario, tela, posigao, Cliente/Produtor e dia ja acorre nesta
query, e conseqOentemente, a contagem do numero de acessos tamb6m.

Destino dos dados

Tabela: FACT ACCESS

Nome do campo
USER ID

Descricao
C6digo inteiro e incremental que relaciona o
registro ao seu usuario - na dimensao
DIM USER.
C6digo inteiro e incremental que relaciona o
reqjstro a sua tela na dimensao DIM VIEW.
C6digo inteiro e incremental que relaciona o
registro a sua posigao na dimensao
DIM POSITION.

C6digo inteiro e incremental que relaciona o
reqjstro ao dia na dimensao DIM TIME.
C6digo inteiro e L
registro ao seu Cliente/Produtor na dimensao
DIM ACCOUNT.
NOmero de acessos.

VIEW ID

POSTN ID

TIME ID

ACCNT ID

NUM ACCESS

Transformagao

Database lookup DIM_USER

-®
Database lookup DIM VIEW

R
IBK-'--bIM_ACCDUN T lookup

Jb

I!+ 18]
Table output FACT_ACCESSDutput Mapping

Passos da transformagao

Table input b fog audit trail-. Neste passo 6 onde se encontra a query que retira
todos os campos relevantes da tabela b log audit trail. Este passo ja realiza o
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agrupamento por usuario, tela, posigao, Cliente/Produtor e a contagem do numero
de acessos.

Database lookup DIM_USER, Database lookup DIM_VIEW, Database lookup
DIM_ POSITION e DIM ACCOUNT lookup'. Estes passos realizam a troca dos
c6digos utilizados pelo negocio respectivamente para usu6rios, telas, posig6es e
Clientes/Produtores, pelos c6digos inteiros e incrementais definidos nas dimens6es.
Ou seja, estes passos criam a ligagao entre a fato e as dimens6es.

Output mapping: Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Table output FACT_ ACCESS: E o passo onde 6 definida a conexao ao banco de
dados destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao direcionados.

Tabela Fato de Resultados de Analises consolidados por m6s e por
tipo de unidade de analise

Tabela Fato que contem os resultados das analises realizadas pela Clinica do
Leite consolidados por mds. Esta tabela Fato tem como dimens6es a
DIM PRODUCT, DIM UA TYPE, DIM TIME e DIM_ACCOUNT. Ou seja, cada
registro desta tabela armazena o resultado da m6dia de analises associada as
caracteristicas produto (CCS, CBT, etc.), tipo de Unidade de Analise,
Cliente/Produtor e Mds.

O processo para criagao da tabela foi dividido em varias transformag6es, que
estao organizadas por um job.

Origem dos dados

Tabela principal: b precalculated_month_accnt.
Join’s com: b_product.
Filtros: S6 sao utilizados registros nao excluidos (DELETED_BY = '’) da b_product e
registros com nOmero de amostras maior que zero na tabela principal.

Destino dos dados

Tabela: FACT ANALYSIS MONTH

Nome do campo
ACCOUNT ID

Descri. bO

C6digo inteiro e incremental que relaciona o
registro ao Cliente/Produtor na dimensao
DIM ACCOUNT
C6digo inteiro e incremental que relaciona o
registro a uma data na dimensao DIM_TIME
No caso desta tabela, como os dados sao
consolidados por mas, os IDs foram definidos
como sempre referentes ao primeiro dia de
cada mds

TIME ID
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PRODUCT ID C6digo inteiro e incremental que relaciona o
registro ao seu Produto na dimensao
DIM PRODUCT.
C6digo inteiro e incremental que relaciona o
registro ao seu tipo de UA na dimensao
DIM UA TYPE
M6dia dos resultados.
Desvio padrao dos resultados.
M6dia geom6trica dos resultados.
NOmero de amostras.
Valor maximo encontrado.
Valor minimo encontrado
Quartil dos resultados entre o valor minimo e
a mediana
Mediana dos resultados.
Quartil dos resultados entre a mediana e o
valor m6ximo
Temperatu ra m6dia
Temperatura maxima.
Temperatura minima.
NClmero de coletas.
NOmero de fornecedores.
NOmero de resultados nao conformes
NOmero de unidades de an61ise dentro do
padrao internacional. (consideram-se apenas
os resultados de CCS e CBT
NOmero de unidades de and lise que tem
resultado de CCS e CBT no mesmo m6s.
NClmero de unidades de an61ise que tem
resultado de ATB DELVO Positivo.

NOmero de unidades de an61ise que tem
resultado de ATB DELVO
NOmero de unidades de analise que tem
resultado de ATB CHARM Positivo
NOmero de unidades de analise que tem
resultado de ATB CHARM
NOmero de possiveis falhas de coleta.
NOmero de resultados de GOR (Gordura
Campo que define se o resultado pode ou nao
ser disponibilizado,

UA TYPE ID

AVERAGE
STDDEV
GEO AVERA(
ml SAMPLI
MAX VALUE
mI VALUE
QUARTIL 1

MED IANA
QUARTIL 3

AVG TEMP
mA TEMP
MIN TEMP
FOLLECT NUM
SUPPLIERS NUM
0 RM
m PATTERN NUM

INT_PATTERN TOT NUM

POS DELVO NUM

ATB DELVO NUM

POS CHARM NUM

ATB CHARM NUM

COLLECT FLAW NUM
COLLECT FLAW TOT
NALYSIS
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Job

START CoeFicierltes Zootdcnicos Temperaty ra- NClmero de Eoletas

IST
--1 aK

Padr30 Internacional Total Padr30 Interrlacional

UP
aK

he
a4

N(lmelo de Anilises DELVD e C:HARM NC,m„, + 4n51Kg, DELVO , CHARM Positi,as

Mostrar Anilise

Este 6 o Job que realiza o processo de carga da tabela Fato Analysis Month. Os
passos Coeficientes Zoot6cnicos, Temperatura, NOmero de Coletas, Padrao
Internacional Total, Padrao Internacional, NOmero de An61ises DELVO e CHARM,
NOmero de An61ises DELVO e CHARM Positivas, e Mostrar An61ise simplesmente
executam as respectivas transformag6es na ordem apresentada na figura.

Transformagao 1 – Coeficientes Zoot6cnicos

[) ido nothing]lrr Database IDokupiDIM_ACCOUNT

Select values 7 Select values 8

b A
Database lookup DIM_PRODUCTTable output FACT_ANALYSiS_MaNTH

Passos da transformagao

Table input b y)recalculated_ month_ accnt'. Neste passo 6 onde se encontra a query
que retira todos os campos relevantes da tabela byrecalculated month accnt.

SwItch / Case 2: Este passo envia os registros de CCS, CCF, CCP, CCT e CBT para
o passo Select values 7 e os demais para o passo Dummy .
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Select values 7 e Select values 8: Estes passos em conjunto trocam o nome da
coluna QUARTIL_1 para QUARTIL_3 e o nome da coluna QUARTIL 3 para
QUARTIL 1.

Dummy-. Este passo simplesmente reOne os registros vindos dos passos anteriores.

Database lookup DIM_ACCOUNT-. Este passo realiza a troca dos c6digos utilizados
pelo negocio para Clientes/Produtores pelos c6digos inteiros e incrementais
definidos na dimensao DIM ACCOUNT.

Java Script TIME_ID-. Este passo calcula atrav6s do campo REFERENCE DATE da
precalculated_month_accnt o TIME_ID referente ao primeiro dia do m6s desta data.
Neste caso nao 6 necessario fazer o lookup na dimensao TIME ID, pois este ID
pode ser calculado, o que 6 mais r6pido.

Database lookup DIM_PRODUCT-. Este passo realiza a troca dos c6digos utilizados
pelo negocio para Clientes/Produtores pelos c6digos inteiros e incrementais
definidos na dimensao DIM PRODUCT.

Database lookup DIM_UA_TYPE-. Este passo realiza a troca dos c6digos utilizados
pelo negocio para Clientes/Produtores pelos c6digos inteiros e incrementais
definidos na dimensao DIM UA TYPE.

Add constants: Este passo insere o valor “N” na coluna SHOW ANALYSIS de todos
os registros. Na transformagao Mostrar An61ise este valor sera atualizado.

Select values: Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Table output FACT_ANALYSIS MONTH-. E o passo onde 6 definida a conexao ao
banco de dados destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao
direcionados.

Transformagao 2 – Temperatura

Query b_collect Java Script TIMEJD PRODUCT lookup LiA_TYPE lookup DiM_ACc:auNT lookup Dutput

By-
Update FAET_ANALYSIS MC]NTH

M
Group by Sort rows

Esta transformagao tem o objetivo de calcular os campos AVG TEMP, MAX TEMP
e MIN_TEMP, que nao existiam na tabela de origem,

Passos da transformagao
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Query b collect-. Neste passo 6 onde se encontra a query que retira todos os
campos relevantes da tabela b collect.

Java Script TIME_ ID-. Este passo calcula atrav6s do campo LAST UPD da
b serv order o TIME ID referente ao primeiro dia do mds desta data.

PRODUCT lookup'. Este passo realiza a troca dos c6digos utilizados pelo negocio
para Clientes/Produtores pelos c6digos inteiros e incrementais definidos na
dimensao DIM PRODUCT.

UA_ TYPE lookup: Este passo realiza a troca dos c6digos utilizados pelo negocio
para Clientes/Produtores pelos c6digos inteiros e incrementais definidos na
dimensao DIM UA TYPE.

DIM_ ACCOUNT lookup-. Este passo realiza a troca dos c6digos utilizados pelo
negocio para Clientes/Produtores pelos c6digos inteiros e incrementais definidos na
dimensao DIM ACCOUNT.

Output mapping: Neste passo s6 ocorre a mudanga de nome de alguns campos para
que fiquem iguais aos nomes dos respectivos campos na tabela destino.

Sort rows.' Este passo ordenada os registros por ACCOUNT ID, UA_TYPE_ID,
PRODUCT IDe TIME ID. E um pr6-requisito para o pr6ximo passo.

Group by: Este passo agrupa os registros pelos campos ACCOUNT_ID,
UA TYPE ID, PRODUCT ID e TIME ID. E realiza a consolidagao do campo
TEMPERATURE criando tr6s novos campos: AVG TEMP, com a m6dia das
temperaturas, MAX TEMP, com a temperatura maxima e MIN_TEMP, com a
temperatura minima.

Update FACT_ .ANALYSIS_ MONTH: E o passo onde 6 definida a conexao ao banco
de dados destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao direcionados.
Ao contrario do “Table Output”, este passo nao insere registros na tabela destino.
Este passo verifica se o registro ja existia e neste caso o atualiza, caso o registro
nao exista nada ira acontecer. Neste caso os campos que serao atualizado sao:
AVG TEMP, MAX TEMPe o MIN TEMP.

Transformagao 3 – Namero de Coletas

Table input b_serv_order Java Script TIME_ID Database lookup DIM_A[:t:E]UNT Sort rows Uniclug rows

a–<–
Update FACT ANALYSIS MONTH Group by
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Passos da transformagao

Table input b serv order Neste passo 6 onde se encontra a query que retira todos
os campos relevantes da tabela 6_sew order.

Java Script TIME ID'. Este passo calcula atrav6s do campo COLLECTION DATE da
b serv order o TIME_ID referente ao primeiro dia do m6s desta data.

DIM_ACCOUNT lookup-. Este passo realiza a troca dos c6digos utilizados pelo
negocio para Clientes/Produtores pelos c6digos inteiros e incrementais definidos na
dimensao DIM ACCOUNT.

Sort rows.' Este passo ordenada os registros por ACCOUNT ID, TIME ID e
COLLECTION DATE. E um pr6-requisito para o pr6ximo passo.

Unique rows: Exclui registros duplicados.

Group by: Este passo agrupa os registros pelos campos ACCOUNT ID e TIME ID.
E realiza a consolidagao do campo COLLECTION DATE criando um novo campo,
COLLECT_NUM, com o nOmero de datas de coleta de amostras consolidados por
produtor e mas.

Update FACT ANALYSIS MONTH: E o passo onde 6 definida a conexao ao banco
de dados destino (DW) e indicamos a tabela para onde os dados serao direcionados.
Nesta transformagao o anico campo atualizado 6 COLLECT NUM.


